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RESUMO

Esta dissertacdo compara o trabalho de deputados federais a forma que estes se
posicionam e interagem no Twitter. O corpus da pesquisa € formado por dados
publicos de parlamentares que submeteram proposi¢des e publicaram tweets no ano
de 2020. Em um ambito tedrico, é estudada a integracéo da democracia brasileira com
as novas tecnologias digitais. Métodos de revisao bibliografica e analise documental
séo utilizados para abordar: politica, tecnologia, internet e midias sociais. Estes temas
sdo contemplados a partir de sua conexdo com o conceito de esfera publica, como
proposto pelo filésofo Jurgen Habermas. Por um viés técnico, se representa a
multidimensionalidade da atuacéo parlamentar a partir de técnicas de coleta, analise
e visualizacbes de dados, desenvolvidas e documentadas majoritariamente na
linguagem de programacao Python. Deste modo foi destacado o nivel de consisténcia
entre temas recorrentes no ambito parlamentar e na midia social, e apontada a relacdo

entre as redes de proposicoes legislativas e as formadas a partir de tweets.

Palavras-chave: Comunicacédo. Politica. Midias Sociais. Analise de Dados.



ABSTRACT

This dissertation compares the work of federal deputies to the way they position
themselves and interact on Twitter. The corpus of the research is formed by public data
from parliamentarians who submitted proposals and published tweets in 2020. In a
theoretical context, the integration of Brazilian democracy with new digital technologies
is studied. Literature review and document analysis methods are used to address:
politics, technology, internet and social media. These themes are contemplated based
on their connection with the concept of the public sphere, as proposed by the
philosopher Jurgen Habermas. From a technical perspective, this work represents the
multidimensionality of parliamentary action based on data collection, analysis and
visualization techniques, mostly developed and documented in the Python
programming language. In this way, the level of consistency between recurring themes
in the parliamentary sphere and in social media is highlighted, and the relationship
between the networks of legislative proposals and those formed from tweets is pointed

out.

Keywords: Communication. Politics. Social Media. Data Analysis.
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GLOSSARIO

Linguagem de programacao de facil leitura que exige poucas
linhas de codigo.

Biblioteca de software na linguagem Python, voltada a
manipulagéo e analise de dados.

Funcao de pandas que cria intervalos regulares de tamanhos
iguais com base no conjunto de dados estudado.

Funcao groupby da biblioteca pandas que agrupa dados de
acordo com categorias, para em seguida aplicar funcdes nelas.

Estatistica que retorna os valores mais frequente de uma série
de dados.

No capitulo “Estudo de caso” isto se refere a conjuntos de
modas obtidos a partir de funcées de agrupamento.

Estrutura de dados usada para representar relagdes entre
objetos de um conjunto.

Conjunto de rotinas e padrdes de programacéo para acesso a
aplicativos de software ou servigos online.

Grafico que fornece uma viséo hierarquica de um conjunto de
dados, facilitando a descoberta de padrdes.

Painel que fornece visualiza¢des rapidas dos principais
indicadores do objetivo de pesquisa especificado.

Licenca de direito autoral que fornece o direito de estudar,
modificar e distribuir software de graca para qualquer um e para
qualquer finalidade.

Método que identifica cadeias de caracteres a partir de padrdes.

Formato de arquivo que facilita a escrita e execucéao de codigos.
Atualmente servicos como o Google Collab permitem rodar
notebooks “na nuvem”, desonerando a necessidade de altos
recursos computacionais para trabalhar com analise de dados.
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1 INTRODUCAO

De acordo com o relatério mundial do We are Social (2021), 4.20 bilhdes de
pessoas usam midias sociais atualmente. No Brasil, 0 numero chega a 150 milhdes,
alcangando 70,30% da populacéo (DIGITAL IN BRAZIL, 2021). Araujo (2017) pde a
situagdo em termos praticos: hoje é inimaginavel ler noticias, interagir com os outros
e até mesmo tomar decisbes sem estar conectado a estas redes. A predominancia
deste meio de comunicacdo na politica € muito discutida e passivel de diversas
interpretacgoes.

Bessa et al. (2016) examinam o panorama dos movimentos sociais na era
digital. Para os autores, 0 surgimento da internet ampliou o potencial de participacéo
cidada. As novas tecnologias de informacé&o e comunicacao, principalmente as midias
sociais, seriam forgas de democratizacdo nesse cenario. Castells (2013) traz este tom
otimista em Redes de Indignacdo e Esperanca, onde argumenta que a
autocomunicacdo de massa constréi a autonomia do ator social, ocasionando uma
“relacdo de amor e 6dio” entre elites politicas e econdmicas com a internet.

O desafio de integrar essa "inteligéncia coletiva conectada" em uma nova forma
de governo onde os cidaddos tenham mais poder de decisdo seria central a teoria
politica conhecida como “democracia digital” (BESSA; DE AZEVEDO; DE SOUSA,
2016). Da Silva Resende et al (2012) trazem um estudo de caso do campo ao avaliar
o programa “Gabinete Digital”’, do governo estadual do Rio Grande do Sul. O servico,
lancado em 2011, abriu um canal de comunicacao popular online, a fim de facilitar o
acesso a informacgdes, e incluir a opinido dos cidaddos na politica. Para Jerénimo
(2016) e Wu (2018), essa iniciativa almejava uma nova cultura de gestdo publica,
promovendo a colaboracao entre governo e sociedade civil.

Em nenhum momento os autores citados acima apresentam o programa como
uma solucao definitiva a democracia digital. Pelo contrario, muitas vezes apontam que
o desenvolvimento do conceito é um processo em aberto, que deve adaptar-se
constantemente, acompanhando mudangas sociais e novas tecnologias de
comunicacédo. A questao é que ndo existe um consenso na classe politica a respeito
da importancia destes mecanismos digitais. 4 anos apds o langamento do “Gabinete
Digital”, em um periodo de mudancga de gestdo, o programa foi cancelado (SUL 21,
2015).
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E possivel que a descontinuidade de projetos como este seja mais do que um
“contratempo”. A propria ideia da democracia digital como algo factivel, que pode ser
alcancado coletivamente, tem sido questionada. Para Marazzi (1997), a entrada da
comunicacéo na esfera produtiva possibilitou a representacéo irrestrita de interesses
individuais, sem categoria, classe ou grupo social. E este movimento, ao invés de
aumentar a participacao popular na politica, a colocou em xeque.

Posicionamentos como este ganham forca a medida que se toma
conhecimento dos novos sistemas sociotécnicos. No inicio do século XXI, redes
globais de competitividade econdmica, sem qualquer vinculo com instituicbes de
Estado ou organizacfes de sociedade civil, enfraqueceram mecanismos de controle
social (CASTELLS, 1999b). Para os autores mais citados desta obra, a desconfianca
nas instituicdes e a deslegitimacdo da representacdo politica despontam uma crise
intrinseca a estrutura do capitalismo avancado, e um iminente fim do interesse comum
(CASTELLS 2018; HABERMAS apud LUBENOW, 2015).

Este ndo é um diagnostico isolado. Sérgio Abranches (2018) aponta que
acusacoOes de corrupcao, pedidos de impeachment e conflitos entre os poderes sao
constantes no Brasil desde o periodo da redemocratizacdo. E isso ndo seria apenas
uma particularidade ou infortunio da realidade social brasileira, visto que a “a crise de
representacao é global” (Abranches, 2018, p.6).

No Brasil, as elei¢cdes presidenciais de 2018 colocaram as midias sociais em
um novo patamar. Nao sO o presidente Jair Bolsonaro se elegeu a partir de uma
campanha majoritariamente direcionada a estas plataformas, como centenas de
deputados federais fizeram o0 mesmo (DA SILVA; KERBAUY, 2020). Saber quem séo
estes politicos, e se ha relacéo entre o trabalho da Camara com suas declara¢cées nas
midias sociais foi a motivacdo principal deste trabalho, que compara a atividade
parlamentar com o0 modo que os deputados federais se posicionam e interagem no
Twitter. Deste modo, questionamos "quao consistentes sdo os discursos dos
deputados federais no Twitter, se comparados as suas proposi¢des parlamentares?”.
Este problema de pesquisa € respondido por dois caminhos, um técnico e um teorico.

No ambito tedrico, € estudada a integracdo da democracia brasileira com as
novas tecnologias digitais. A literatura sobre a informatiza¢do da sociedade é extensa.
Héa duas décadas Castells (1999a) previa que a internet iria integrar todas as formas
de expressao social. Segundo Malini (2007), a comunicacdo mediada por computador

ganhou centralidade no cotidiano ao possibilitar que trabalho, comércio,
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entretenimento e politica fossem realizados através de um contato imersivo com o
individuo. O resultado disso mudou a midia drasticamente. Silva (2012a) aponta que
boa parte do consumo midiatico atual é formado por dados opinativos e
comportamentais.

Estas considerac¢des dimensionam o problema tedrico desta obra. A estratégia
escolhida para remeté-lo consiste em duas metodologias, e € dividida em trés
capitulos. Métodos de revisao bibliogréafica e analise documental seréo utilizados para
abordar: esfera publica, politica, tecnologia, internet e midias sociais. Este conjunto
de temas pode parecer exagerado ou até mesmo pretensioso. De fato, seria
impossivel apresenta-los em sua devida profundidade. E na conex&o destes conceitos
gue a questao principal sera contemplada.

O segundo capitulo da dissertacdo aborda o trabalho de Jirgen Habermas
sobre a esfera publica. Além de ser o principal difusor deste conceito, e canone nas
ciéncias sociais aplicadas, ha algumas particularidades na historia de Habermas que
o fazem imprescindivel a estudos sobre democracia. Siebeneichler (2018a) faz uma
breve trajetoria da vida do autor. Por ter nascido na Alemanha, em 1929, boa parte de
suainfancia e juventude passou pela ascensao do regime nazista. O choque que levou
ao tomar ciéncia do exterminio em massa de judeus durante a Il Guerra Mundial o
afetou profundamente, fazendo com que dedicasse sua carreira profissional e
académica a denuncia do autoritarismo. Em 1956, ingressou no Instituto de Pesquisa
Social da Universidade de Frankfurt como bolsista de Theodor W. Adorno. Vale
ressaltar que ele foi um dos responsaveis por popularizar os escritos da Escola de
Frankfurt. O que o faz, de certa maneira, um dos precursores da critica da midia
(SIEBENEICHLER, 2018b).

Mas quao relevante ele € hoje? Siebeneichler (2018c) argumenta que o
pensamento habermasiano se encaixa perfeitamente no tempo da ciéncia, da técnica
e da inteligéncia artificial, devido a contenciosos esfor¢cos de levar a filosofia a uma
era “pos-metafisica”. Deste modo, o autor conduziu a teoria da sociedade em um
caminho seguro, a partir de rigorosos métodos cientificos, mas sem cair em dogmas
do positivismo.

Levando em conta estas questfes, segue-se para 0 terceiro capitulo, que
apresenta a complexidade do contexto social da internet, contrapondo a visao
idealizada da tecnologia a sua implementacéao no Brasil. Para isto, serdo utilizadas a

trilogia de Manuel Castells (1999), “A Era da Informacao” e a obra "O Brasil: Territério
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e sociedade no inicio do século XXI" de Milton Santos e Maria Laura Silveira (2001).
A expressao “Era da Informagao”, presente no titulo deste trabalho, faz referéncia a
terminologia e conceitos destas obras. Lilia Schwarcz e Heloisa Starling (2015)
também sdo citadas a fim de complementar estas leituras com uma maior
compreensao sobre a historia do Brasil

O quarto consiste em uma reviséo de literatura sobre o uso das midias sociais
na politica, primeiro em um ambito geral e depois ha Camara dos Deputados. Aqui 0
referencial tedrico passa por Sérgio Abranches (2018), Jairo Nicolau (2017), Bruno
Carazza (2018) e Cristiano de Faria (2012).

Feito o devido aprofundamento tedrico, € possivel se direcionar aos objetivos
especificos de pesquisa no quinto capitulo. Pelo viés técnico, esta obra representa a
multidimensionalidade da atuacdo parlamentar a partir de técnicas de analise
desenvolvidas e documentadas na linguagem de programagéo Python.

Faz parte do corpus do trabalho: dados publicos da Camara dos Deputados,
Tribunal Superior de Contas (TSE) e Twitter, relativos a deputados federais que
submeteram proposi¢des e publicaram tweets no ano de 2020. A partir deste material,
se destaca o nivel de consisténcia entre temas recorrentes no ambito parlamentar e
na midia social, e é apontada a relacéo entre as redes de proposicoes legislativas e
as formadas a partir de tweets. Resultados obtidos no ambito geral da Camara dos
Deputados sdo comparados aos da bancada do Rio Grande do Sul, a fim de distinguir
tendéncias predominantes e nuances da base de dados.

Boa parte dos métodos desta secéo sdo da estatistica basica, providos a partir
da biblioteca pandas. Outro método importante é a Analise de Redes Sociais (ARS).
Recuero et al. (2015) o define como um conjunto tedrico de cunho estruturalista que
descreve arelacao entre nos (atores e vertices) e suas conexdes (arestas). Para Smith
(2015), as ferramentas que a integram estdo para o mundo das conexdes como a
gravacdo de videos e a fotografia estdo para o mundo fisico - por meio delas foi
liberado o registro e a compreensédo de fenbmenos até entdo inacessiveis.

O trabalho de conclusédo de curso do autor desta dissertacdo apresentou uma
analise quantitativa do uso de midias sociais nas elei¢des presidenciais brasileiras de
2018. Uma série de visualiza¢des de dados, baseadas no aporte tedrico da analise de
redes sociais, foram utilizadas para representar o engajamento de eleitores e as

estratégias politicas nas plataformas Facebook, Instagram e Twitter
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Neste ponto fica evidente que a parte técnica deste trabalho ndo acontece “no
vacuo”. Hoje néo seria possivel replicar este tipo de pesquisa. Em 2016, a campanha
eleitoral de Donald Trump contratou a empresa Cambridge Analytica (CA), que utilizou
dados de 84 milhdes de usuéarios do Facebook de forma ilegal. Christopher Wiley, ex-
analista de dados da CA, dep6s ao Congresso Americano que esta operacao
desenvolveu algoritmos para estimular paranoias e preconceitos raciais em diversos
grupos de eleitores (WYLIE, 2018). Segundo Magrani e Oliveira (2018), a campanha
de Jair Bolsonaro em 2018 utilizou estratégia semelhante no Brasil, ao gastar 12
milhdes de reais com disparos de noticias falsas no WhatsApp.

A nocdo de que existem dissensos irremedidveis nas midias sociais é
preocupante, uma vez que um consenso minimo sobre fatos € necessario para discutir
temas de interesse publico (MAGRANI; OLIVEIRA, 2018). Contudo, 0 que mais
inviabiliza a perspectiva democratica € o fato destas divisdes, e o nivel de
desinformacdo nas redes sociais, serem ampliados de modo artificial por agentes
econdmicos (WU, 2018). Isto vai além das eleicbes. Magrani e Oliveira (2018)
apontam que a elaboracao de politicas publicas pode partir de vontades populares
forjadas, ocasionando gastos estatais alheios a necessidades reais dos cidadaos.

A reacdo do Facebook a estes problemas foi restringir o acesso a dados de
usuarios e promover uma campanha de “humanizacéo da rede”, demonstrando uma
subita preocupacdo com a saude mental coletiva (TARNOFF; WEIGEL, 2018). Isso
reduziu substancialmente as possibilidades de pesquisa com dados de midias sociais,
impossibilitando a coleta de informacdes em duas das maiores plataformas da
atualidade (DIGITAL 2021, 2021).

Para Magrani e Oliveira (2018), a resposta a estas fraudes digitais tem que se
dar de forma institucional, por meio da lei. Aqui trabalha-se com uma ideia parecida:
a divulgacéo de dados publicos e o envolvimento dos cidad&aos na politica devem ser
direitos assegurados transversalmente pela sociedade civil, imprensa, academia e
governo. Operacbes de engenharia social, como a de Cambridge Analytica, n&o
ocorrem pelo excesso de transparéncia, mas pela falta dela.

Somente uma das trés midias sociais estudadas em 2018 mantém certo nivel
de escrutinio publico. Muito pode ser dito sobre o uso politico do Twitter e sua
adaptabilidade a debates publicos. Esta midia social possui 353 milhdes de usuarios

ativos mensalmente, sendo a 162 mais utilizada no mundo e a 62 no Brasil (DIGITAL



15

IN BRAZIL, 2021). Segundo Silva (2012a), os perfis sdo minimalistas, com foco na
constante publicacdo de mensagens curtas e instantaneas. Ademais, o fluxo de tweets
€ multimidia, rico em textos, imagens, audios e videos (HU et al., 2016). Estas
caracteristicas tornam a rede um recurso sem precedentes para cientistas sociais,
politicos, profissionais de marketing e jornalistas. (LIN et al., 2013). Ainda assim, a
escolha desta plataforma como objeto de estudo se deve ao fato desta continuar com
uma politica aberta para analise de dados, ja que as Unicas mudancas em sua API
foram restricbes a novos pesquisadores, requerendo autorizacao de funcionarios da
empresa para evitar fraudes.

As técnicas de andlise de dados do Twitter foram desenvolvidas no grupo de
pesquisa multidisciplinar Data Visualization and Interaction Lab (DAVINT) da PUCRS.
O repositério Tweet Utils! é a ferramenta principal, que faz a coleta dos dados e gera
relatérios sobre as métricas de engajamento. Este projeto remonta anos de trabalho
do grupo, sistematizados pelo pesquisador Pedro Sanvido. Neste contexto, a maior
contribuicdo do autor desta dissertacao foi outro médulo de analise chamado Twitter
Network Graphs, que gera arquivos e imagens das redes de compartilhamentos,
mencodes, hashtags e palavras mais utilizadas na plataforma.

Todos estes cddigos estdo abertos ao publico. Isso faz parte da cultura Open-
source. Seria impossivel responder os questionamentos e objetivos propostos aqui
sem o0 manejo de referenciais tedricos e outras formas tradicionais de pesquisa. O
mesmo pode ser dito a combinacao de multiplas ferramentas digitais, como o Python.
Estas tecnologias ndo sdo produtos finais criados exclusivamente por individuos. E
mais adequado pensa-las como construcdes coletivas, em constante evolucéo e
desdobramento por redes de desenvolvedores.

Inidmeras contribuicbes deste cenario, na forma de frameworks, modulos, e
repositorios, possibilitaram o protétipo de novas técnicas de analise e visualizacao de
dados. Toda etapa deste processo foi documentada a fim de garantir a
reprodutibilidade dos resultados obtidos e a apropriacdo de suas técnicas em outros
contextos?. O notebook de coleta e processamento de dados é apresentado aqui no
apéndice A. Ja o de andlise e visualiza¢do de dados, no apéndice B. Esta medida visa
ampliar a analise cientifica de fenbmenos comunicacionais e promover transparéncia

a informacdes de utilidade publica.

1 Disponivel em: https://github.com/DAVINTLAB/TweetUtils
2 Disponivel em: https://github.com/lorenzo-leuck/esfera-publica-na-era-da-informacao
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2 A EVOLUCAO DO CONCEITO DE ESFERA PUBLICA

Além de ser um lugar comum na Comunicacéo, o conceito de esfera publica é
uma referéncia em todas as sociedades democréticas (OLIVEIRA; CANCADO;
PEREIRA, 2010). Normalmente, este se refere a espacos de discussodes, formais ou
informais, que fazem intermédio entre a sociedade civil e 0 estado. Ainda que esta
aproximacao esteja correta, emprega-la a producao de saber cientifico sem considerar
suas origens e significados particulares € um equivoco.

Por este motivo, a tese de doutorado de Jurgen Habermas (1989), “Mudanca
estrutural da esfera publica: Investigacdes sobre uma categoria da sociedade
burguesa”, sera utilizada a fim de apresentar a evolucdo social, politica e midiatica do
conceito. Para entender melhor este ultimo aspecto, sera abordado o trabalho de
Melvin DeFleur e Sandra Ball-Rockeach (1993) sobre os meios de comunicacao de
massa. “A teoria da acdo comunicativa” de Habermas (1984; 2015) também sera
apresentada aqui, junto ao trabalho interpretativo de Rudiger (2009), para situar a
grande mudanca de perspectiva do autor apos a publicacdo de sua tese. Além disso,
interpela-se uma breve revisao bibliografica ao longo destas leituras, a fim de auxiliar
a compreensao do tema.

Habermas (1989) faz uma andlise sociologica e historica da esfera publica e
sua decorrente transformacdo no estado de bem estar social. Segundo o autor, este
conceito remonta sistemas de participacao politica da Grécia Antiga. Contudo, durante
séculos a esfera publica ndo teve qualquer aplicacéo técnica ou juridica na sociedade.
Ha dois momentos cruciais depois deste hiato: a esfera publica da baixa idade média,
imersa nas tensdes culturais do surgimento do capitalismo, e a esfera publica liberal,
institucionalizada mediante a ascensao da burguesia (OLIVEIRA; CANCADO;
PEREIRA, 2010; SIEBENEICHLER, 2018a).

Esta transicao € descrita em detalhes por Habermas (1989). Segundo o autor,
no inicio do século XVI, a expansado do comércio exigia uma série de comportamentos
de orientacao racional, baseada em informacgdes frequentes e exatas sobre o mundo.
A partir dessa necessidade, surgem as primeiras rotas de correio e, quase
simultaneamente, a imprensa e as bolsas de valores. As instituicbes acima foram
como mecanismos de defesa aos interesses da burguesia.

O sistema mercantilista da época ndo favorecia o estabelecimento de

empresas privadas dirigidas de maneira capitalista. Na verdade, O consumo das
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grandes cidades era constantemente afetado por seus regulamentos. “Quando havia
escassez de trigo, o consumo de péo nas noites de sexta-feira era proibido por decreto
oficial” (HABERMAS, 1989, p.24). Assim, Impostos, taxas e intervenc¢des do governo
no dominio privado constituiam o alvo de uma esfera puablica em desenvolvimento.

Segundo DeFleur e Ball-Rockeach (1993), neste ponto as elites educadas
comecaram a usar a tecnologia da impressao para distribuir os primeiros periodicos.
Habermas (1989) conta que estes continham noticias atualizadas sobre guerras,
colheitas e comércio exterior, e eram enviados para seletos grupos de comerciantes.

A politizagdo da esfera publica se intensificou através destes circuitos literérios
e féruns de discussao institucionalizados (DA SILVA, 2001; OLIVEIRA; CANCADO;
PEREIRA, 2010). Conforme aumentava a insatisfacdo com as administracfes
estatais, escritores passaram a informar “verdades uteis" a seus publicos,
contrapondo nesse processo 0 monopdlio da igreja e do estado sob a interpretacéo
da filosofia, literatura e arte (DA SILVA, 2001; HABERMAS, 1989).

Os governos locais, conscientes dos riscos que corriam, emitiram
proclamacdes sobre os perigos de discussdes em locais publicos e nos periédicos.
Como foi 0 caso da Inglaterra, em que o autor se foca.

Os homens assumiram para si mesmos uma liberdade, ndo apenas nos cafés, mas em
outros lugares e reunides, publicas e privadas, para censurar e difamar os
procedimentos do Estado, falando mal das coisas que eles ndo entendem, e se

esforgando para criar e nutrir um ciime e uma insatisfacdo universal nas mentes de
todos os bons suditos de Sua Majestade.

(HABERMAS, 1989, p.59)

Habermas (1989) destaca que o objetivo dos burgueses ndo estava somente
em assumir o papel de autoridade, mas sim reivindicd-la ao debate publico,
regulamentando o estado de direito. Dessa maneira, € concebida a ideia de tornar
racional o poder politico, o que resultaria em uma nova "ordem natural" para ser
reproduzida socialmente. Sem um estado moderno, estruturado e autbnomo, nao
seria possivel chegar a este nivel de organizacao. Oliveira et al. (2010) afirmam que
somente apos sua formagéo que as categorias de publico e privado passaram a ter
uma efetiva aplicag@o processual juridica (OLIVEIRA; CANCADO; PEREIRA, 2010).
Em sua tese, Habermas mostra como a esfera publica mudou o sistema politico e

administrativo da época. O autor faz isso através de uma pesquisa empirica (de
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carater sociolégico e histérico, como dito anteriormente), mas também a incluindo em
uma teoria ampla da democracia (LUBENOW, 2015).

Nesta abordagem, destaca-se o aspecto multidimensional do conceito, que
conecta cultura, economia e politica, criando assim diversas sobreposi¢cdes, como
esferas sociopoliticas, socioeconémicas, socioculturais e assim por diante (FUCHS,
2016). A esfera publica seria como uma “caixa de ressonancia dotada de um sistema
de sensores sensiveis ao ambito de toda a sociedade” (LUBENOW, 2015, p.6).
Seguindo esta analogia, a sua funcéo seria captar problemas sociais que ressoam nas
esferas privadas, filtrando e sintetizando os temas mais importantes, a fim de transmiti-
los institucionalmente no sistema politico (JERONIMO, 2016; LUBENOW, 2015).

A imprensa do século XVIII teve um papel fundamental neste processo. A partir
do declinio do regime feudal, e surgimento de novos conceitos como liberdade de
expressao e direito ao voto, a comunicacao de massa se viabiliza (DEFLEUR; BALL-
ROCKEACH, 1993). O que trouxe, segundo Habermas, uma série de mudancas
significativas a sociedade ocidental.

Intelectuais desta época acreditavam que quando todas as pessoas virassem
estudiosos "cujos escritos falam ao mundo”, haveria o dominio da “preocupagao
comum” (HABERMAS, 1989). E é esse "mundo” que designha o escopo da esfera
publica. Este senso de cosmopolitismo e progresso foi articulado por Immanuel Kant
(apud HABERMAS, 1989), para quem o “mundo” consistia na comunicagao de seres
racionais. Apesar deste entendimento ter sido basilar aos principios do iluminismo, ele
se mostrou facilmente refutavel. Hegel (apud HABERMAS, 1989) contesta a extensao
desse mundo ao apontar uma profunda cisdo na sociedade civil, proveniente da
desigualdade de habilidades intelectuais e até mesmo morais.

Fuchs (2016) alerta sobre leituras desatentas de “Mudancga Estrutural da Esfera
Publica” que criticam a idealizacdo do conceito. Em nenhum momento Habermas
afirma que a Esfera Publica existe em todo lugar, ou que faz uma representacéo
perfeita dos interesses populares. Pelo contrario, constantemente aponta sua
imanéncia as falhas da sociedade, instigando que é preciso superar as incongruéncias
entre a teoria e a pratica.

A tese inclusive relata a exclusdo de mulheres neste ambito, apesar de
participarem mais ativamente dos circulos literarios que os chefes de familia
burgueses (HABERMAS, 1989). Vale complementar este adendo, lembrando que ao

constituir-se apenas de homens brancos, letrados e ricos, também foram silenciadas
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as reivindica¢fes da populagéo negra e indigena, explorada e desumanizada por este
grupo social durante séculos (FUCHS, 2016).

Marx (apud HABERMAS, 1989) rejeita qualquer possibilidade de emancipacao
desse meio, que segundo ele promove uma falsa consciéncia - a favor dos interesses
burgueses e contra os da classe trabalhadora. Entre as contradi¢cdes da esfera publica
do século XIX estariam as oportunidades de acesso desiguais e a legitimacédo de
interesses privados, apresentados como universais (DA SILVA, 2001). Para Marx
(apud DA SILVA, 2001), uma esfera publica radicalmente democratica teria
deliberacédo sobre todos os aspectos da coletividade, sendo a condicdo necesséria
para isso a socializacdo dos meios de producdo. Somente assim 0 conceito poderia
alcancar seu objetivo real, que seria “a racionalizacdo da dominacao politica, e a
consequente dissolucao do poder politico em poder publico” (ibd, 2001, p.120).

Criticas como essas expuseram a visao idealizada da esfera publica nas
sociedades europeias. Segundo Habermas (1989), a primeira vez que esta se integrou
completamente ao campo politico foi na Gra Bretanha, na virada do século XVIII.
Ent&o, ja ndo era mais considerada como uma base de unidade e verdade, mas como
um conjunto de opinides da sociedade civil, constitutiva a base do governo. Nesse
ambito, s6 eram considerados aqueles que subissem "ao nivel de participacdo em
questdes de estado". Entre os requisitos necessarios estava a “divisdo do homem
entre a pessoa publica e a pessoa privada". Isto €, interesses particulares ndo seriam
pesados na legislacéo, pois esta seria resultado de acordo racional em busca do bem
comum.

Isto aproximou a pratica as concepc¢des originais do conceito, supostamente
livre da censura do estado e de controles particulares (FUCHS, 2016). Habermas
(1989) conta que sO no ano de 1803 o parlamento britdnico liberou acesso a
jornalistas, que passaram quase um século entrando ilegalmente na camara dos
comuns. A partir dai, a publicidade das informac¢des se tornaria um principio
organizacional dos 6rgdos do governo, assegurando a conexdo dos eleitores com
seus delegados.

Simultaneamente, discussfes sobre politica viravam um habito entre todas as
classes da sociedade. As “pessoas comuns” ja nao dependiam da igreja, do estado,
ou de intelectuais renomados para formar suas opinides, pois surgiam pensamentos

e discursos que se dirigiam diretamente a elas. Neste contexto, a legitimidade do
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sistema politico era assegurada por uma rede de pontos de vista e opinifes,
transmitidos sob argumentacdes racionais (WU, 2018).

No século XX, se tornou uma trivialidade dizer que a opinido publica dominava
o mundo da politica. Os meios de comunicagdo de massa atingiram um alcance e
efichcia outrora inimaginaveis, porém nao estabeleceram garantias quanto ao
desenvolvimento da democracia (HABERMAS, 1989). Habermas (1989) conta que a
difusdo de ideias passou a acontecer mais por pressdes coletivas do que pelo uso da
razdo. Nos Estados Unidos, epicentro desse fendmeno, o nego6cio de fornecer
opinides prontas prosperava.

DeFleur e Ball-Rockeach (1993) afirmam que a invencédo do radio, da televisao
e do filme geraram pouca participacdo politica, se comparados ao da imprensa
nascente. Na verdade, a proliferacdo destes meios pode muito bem ter causado o
efeito oposto. A grande midia detinha uma forca de persuasdo incomparavel. Em seus
primordios foi utilizada na segunda guerra mundial, sendo encarada como uma
ferramenta capaz de “moldar a opinidao publica e inclinar as massas para quase
qualquer ponto de vista desejado pelo comunicador” (DEFLEUR; BALL-ROCKEACH,
1993, p.98).

Para Habermas (1989), é nesse momento que os fundamentos sociais da
esfera publica burguesa comecam a entrar em colapso - enquanto seu alcance se
expandia consideravelmente, sua fungéo se tornava progressivamente insignificante.
O direito a participacgao civil e a publicidade das informa¢des ndo conseguiu conter o
avanco dos interesses particulares na politica.

Problemas estruturais no ambito discursivo, e a falta de condic¢des institucionais
adequadas, a levaram de “um espaco de discussao e de exercicio da critica a uma
esfera dominada pelos meios de comunicacdo de massa infiltrada pelo poder”
(LUBENOW, 2015, p.2). Além disso, a ideia de uma vida estritamente privada se
esvaziava. No momento em que as pessoas se retiravam de papéis socialmente
controlados no mundo do trabalho, para os puramente "pessoais”, entregavam boa
parte do seu tempo ao uso nao comprometido do lazer (HABERMAS, 1989).

Sendo que as principais formas de lazer da época, como televisao e radio, se
resumiam a um consumo cultural programado, sob a influéncia de autoridades semi
publicas. Esse tempo livre se tornou parte do ciclo de producdo e consumo da
sociedade, incapaz de constituir um mundo emancipado das necessidades basicas

da sobrevivéncia (HABERMAS, 1989). Desse modo a midia moldava, monitorava e
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modificava o significado de tudo, de produtos comerciais a orientagdes politicas
(DEFLEUR; BALL-ROCKEACH, 1993). Aqui, a prépria imprensa jornalistica delega
sua funcao critica para se tornar um complexo de poder social (HABERMAS, 1989).
Este seria 0 apice de um processo em voga desde a metade do século 19: a
comercializacdo da imprensa. A partir dele, a opinido publica, ora emergente, se
decompde em opinides informais de cidadéaos privados (FUCHS, 2016).

Habermas (1989) afirma que neste contexto a esfera publica da sociedade civil
voltou a ter “caracteristicas feudais”. A capacidade de alcangar as massas simulava o
prestigio e autoridade de outrora. E nesse quesito, a grande midia e o estado estavam
par a par. Na democracia de massa, o processo no qual poder social se torna poder
politico é alvo tanto de critica como de construcdo de consensos. Um exemplo disso
€ o periodo de eleicdes. Em tese, esse arranjo democrético requer cidadaos bem-
informados e envolvidos debatendo racionalmente para decidir seus representantes.
O que recebe na pratica € uma ampla camada da populacédo rigida em conviccoes,
muitas vezes envoltas de “preconceitos profundamente enraizados referentes a
experiéncias distantes no passado e transmitidas por geragbes” (HABERMAS, 1989,
p.214).

E é esse o0 eleitorado visado por agéncias de relacdes publicas alheias a
demandas democraticas. A partir delas, candidatos lancam ofertas psicologicamente
apelativas a inclinagbes subconscientes da populacdo, a fim de provocar reagdes
previsiveis sem qualquer intencdo de formar acordos plebiscitarios. Assim,
argumentos e indagacdes sao substituidos por simbolos de identificacdo
(HABERMAS, 1989). Essas taticas s6 eram possiveis devido a poderosos grupos
midiaticos, que acompanhavam o comportamento das audiéncias a fim de segmentar
campanhas de publicidade de acordo com interesses, necessidades e valores
(DEFLEUR; BALL-ROCKEACH, 1993).

Neste cenario, a liberdade de expressdo se mostrou insuficiente para garantia
de direitos sociais, pois a formacdo da opinido publica estava sujeita a interesses
privados que pautavam e desconsideravam temas de discussdo a seu favor. Aqui a
ideia de Kant (apud HABERMAS, 1989) de que o mundo seria constituido pelo dialogo
de seres racionais fica ainda mais distante, pois o publico ja ndo é composto por
pessoas formal e materialmente em pé de igualdade (HABERMAS, 1989).

Perlatto (2012) ressalta que a mudanca estrutural da esfera publica € esta ter

passado de um espaco de convencimento para um de articulacdo de interesses e
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pressdes politicas. O que & compreensivel, levando consideracdo o aumento do
publico entre os séculos XVIII e XIX. Contudo a comunicacdo de massa do século XX
levou isto a um novo patamar, transformando os cidaddos em consumidores e
destruindo a divisao entre as esferas privada e publica. Isto se da devido a “instituicdes
privadas assumirem cada vez mais os espacos do poder publico, e o Estado penetrar
com maior intensidade no dominio privado” (PERLATTO, 2012).

O modo que Habermas descreve este fendbmeno parte de seu meio de
formacao intelectual, a Escola de Frankfurt. Tradicbes e métodos deste grupo se
encontram na tese do autor a partir de elementos como: estudo critico da ideologia,
denuncia do impacto da midia na democracia moderna, e a nocdo de que o
capitalismo impossibilita o desenvolvimento de uma esfera publica ideal (FUCHS,
2016; MAGRANI; OLIVEIRA, 2018).

Em “Teoria da Acdo Comunicativa” ha uma profunda transformacdo no
pensamento de Habermas. Ao romper com seus posicionamentos anteriores, ele se
distancia também da perspectiva frankfurtiana (RUDIGER, 2009). Ridiger (2009)
destaca que a esfera publica foi basilar a modernidade, enquanto projeto coletivo que
buscava o progresso através da ciéncia. Habermas a caracteriza como a “época da
racionalizacao” que lidou com questfes sociais e politicas como se fossem técnicas
(VILLA, 1992). Isto resultou em uma série de patologias, como a hipertrofia da
racionalidade econdmica e da burocratizagdo do sistema politico (MAGRANI;
OLIVEIRA, 2018).

Ao apontar a decadéncia da esfera publica, Habermas também assumia o
fracasso da modernidade e, ainda que indiretamente, a capacidade emancipatéria da
razdo. A mudanca significativa em seu trabalho veio em parte de uma questdo em
aberto na tese de doutorado: a necessidade de uma comunicacao intersubjetiva.
Siebeneichler (2018b) explica que nesta nova perspectiva a consciéncia deixa de ser
vista como algo privado, devido ao entendimento de que esta depende de uma rede
cultural de informacdes, valores e pensamentos compartilhados intersubjetivamente.

Nas palavras do autor: “Jamais consegui aceitar a ideia de que a
autoconsciéncia constitui por si mesma um fendmeno originario [...] somente nos
tornamos conscientes de nés mesmos nos olhares que um ‘outro’ dirige a nds”
(HABERMAS apud SIEBENEICHLER, 2018b, p.50).

A partir dai a teoria critica da sociedade € reconstruida através da razao

comunicativa - forca que gera consenso na linguagem (RUDIGER, 2009). Toda a
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experiéncia discursiva, dos processos politicos e democréaticos até a formacédo da
vontade dos cidaddos, passa por essa concepcdo (JERONIMO, 2016). A I6gica
interna desta acdo parte de interacdes livres de contextos normativos da esfera
privada familiar e da esfera publica marcada pelos meios de comunicagéo de massa
(HABERMAS, 1984).

Isso permite que Habermas reformule o diagnostico pessimista sobre a
dialética da razdo, reabilitando o projeto de realizacdo humana concebido pela
modernidade (RUDIGER, 2009). Deste modo, a modernidade n&o teria esgotado suas
potencialidades positivas, apesar das tragicas experiéncias historicas do século XX.
Existiria nela um potencial pratico e cognitivo ndo explorado totalmente devido as
perversidades do capitalismo (RUDIGER, 2009).

A nova teoria de Habermas aponta que a comunicagdo comanda 0 processo
dialético de evolugcdo social. Esta, enquanto processo de entendimento reciproco
entre as pessoas, continuamente transmite e renova o conhecimento comum gerado
no passado (RUDIGER, 2009). Todo este processo ocorre dentro de sua respectiva
tradicdo cultural, independente se esta é empregada, reproduzida, criticada ou
renovada. Ou seja, sujeitos sociais precisam cumprir certas regras que “nao so
regulam sua pertenca a certos grupos como reforgam, por extensao, a coeséo de toda
a sociedade” (RUDIGER, 2009, p.102). Neste contexto, as condi¢des de validade de
um argumento dependem de conhecimentos intersubjetivos. Habermas (1984) coloca

nos seguintes termos:

O mundo ganha objetividade apenas por contar como um € 0 mesmo para uma
comunidade de sujeitos falantes e atuantes. O conceito abstrato de mundo é uma
condicdo necessaria para que 0s sujeitos que atuam comunicativamente possam
compreender entre si 0 que se passa no mundo ou que nele sera afetado. Por meio
dessa pratica comunicativa, eles se asseguram ao mesmo tempo de suas vivéncias
comuns, de um mundo da vida compartilhado intersubjetivamente.

(HABERMAS, 1984, p.62)

Segundo o autor, a suposi¢cdo de um mundo comum a todos nao é sustentavel
logicamente, porém ndo pode ser refutada pois parte da experiéncia direta dos
observadores. A unica “solugé&o” estaria em desacreditar seus relatos, rebaixando-os
a situacdes de “falsa consciéncia”, “paranoia” ou “preconceito” (HABERMAS, 1984,
p.63). Esta abordagem coloca em questéo nao a intersubjetividade do mundo, mas os

métodos para lhe experenciar e relatar.
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O que levanta um problema. E a partir destes mecanismos de socializa¢éo que
as pessoas tomam parte dos processos de compreensdo mutua e formam suas
identidades. Assim, pode-se dizer que a comunicacdo cotidiana sempre surge pré-
interpretada por determinados valores e conhecimentos de fundo. O que a difere do
‘mundo da vida™:

Lugar transcendental no qual o falante e o ouvinte saem ao encontro; no qual podem
colocar a pretensdo de que suas emissfes concordam com o mundo (objetivo,
subjetivo e social); e em que podem criticar e exibir os fundamentos destas pretensdes

de validade, resolver suas discordancias e chegar a um acordo
(RUDIGER, 2009, p.102)

De acordo com Habermas (1984), o consenso sempre esta no horizonte do
mundo da vida. Ja que este teria como principio basico comunidades de comunicacéo
onde os participantes compartilham uma série de pressupostos sobre um Unico
mundo, formado intersubjetivamente por individuos e coletividades.

Feita esta distincdo, o conceito de sociedade passa a ser formado por dois
dominios estruturalmente diferentes: o mundo da vida e o sistema, que inclui a funcéo
burocrética do estado, assim como a ldgica do dinheiro e do poder (MAGRANI,
OLIVEIRA, 2018). Lubenow (2015) rejeita a comparacao desta dicotomia com a de
Estado/sociedade civil. O mundo da vida seria mais do que a reproducdao institucional
de tradicOes, solidariedades e identidades, encarregada pela sociedade civil. Uma vez
gue envolve também uma dimensao linguistico-simbdlica, manifestada por processos
comunicativos de transmisséo cultural e socializagéo.

Habermas (1984) pontua que o mundo da vida armazena o trabalho
interpretativo de geracBes anteriores, resultando em contrapesos conservadores a
mudancas sociais. Ou seja, 0 processo real de alcancar o entendimento néo é€ livre
de desacordos. A renovacéo da tradicdo depende de individuos prontos para criticar
e inovar. Os pesos desta balanca mudariam a partir da descentralizacéo de visdes de
mundo. Isso quer dizer que quanto mais acessivel o estoque cultural de conhecimento,
menor € a necessidade de cobrir a compreensdo com nog¢fes previamente
estabelecidas (HABERMAS, 1984).

Quando os participantes passam a criticar o proprio mundo da vida, mudam da
conversacao para a discussdo (Diskurs). Neste a&mbito a comunicacdo cotidiana €
suspensa (RUDIGER, 2009). A acdo comunicativa ocorre a medida que individuos

formam as suas identidades e entendem o sentido que imprimem as suas ac¢des, ou
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seja, no mundo da vida (PERLATTO, 2012). As pessoas abrem mao de motivos ou
interesses na agcao comunicativa e buscam apenas um novo consenso sobre o0 mundo
e suas vidas (RUDIGER, 2009).

O tema da esfera publica, anteriormente analisado por uma perspectiva
historica, passa a ser visto de modo socio teérico (LUBENOW, 2010). O motivo para
isso é a crescente dificuldade desta exercer seu potencial normativo nas instituicoes
do capitalismo avancado (LUBENOW, 2015). Nesta nova definicdo, ha uma “zona de
intercambio” entre mundo da vida e sistema (MAGRANI; OLIVEIRA, 2018). Ha duas
possibilidades neste processo de mediagao:

1) A esfera publica cede a complexa rede administrativa e econébmica que
retoma as patologias da modernidade (JERONIMO, 2016). Neste ponto, a noc¢éo de
“feudalizacdo da esfera publica” é atualizada para “colonizacdo do mundo da vida”,
ainda que a esséncia disso continue a mesma: elementos morais e praticos saem de
ambitos privados e politicos em prol de questdes técnicas, abstratas mas necessarias
a manutencdo dos sistemas que o integram (FUCHS, 2016). Em outras palavras,
dinheiro e poder automatizam a reproducéo da linguagem e se tornam imperativos
funcionais da sociedade (PERLATTO, 2012).

2) A esfera publica garante a autonomia do mundo da vida frente a estes
impulsos sistémicos, protegendo a funcdo simbdlica de integracdo social (LUBENOW,
2015). A condicdo necessaria para isso seria uma comunidade real de comunicacao,
onde todas as partes tenham condi¢cées de compreender o sentido dos argumentos e
de ajuizar em definitivo a verdade (RUDIGER, 2009). O que consiste também na raz&o
comunicativa articular questdes éticas, estéticas e de justica para promover a
tolerancia matua e a convivéncia em comum (PERLATTO, 2012)

Habermas (1984) frisa que este tipo de a¢ao, voltada unicamente para alcancar
o entendimento, “de forma alguma esta em todos os lugares e sempre € encontrado
como o caso normal na prética cotidiana" (ibd, 1984, p.199). Contudo, ao exercé-la as
pessoas podem transpor coergbes provenientes de processos de trabalho e de
relacdes de poder, para uma forma de vida livre e igualitaria (RUDIGER, 2009).

Em suma, se evidenciam dois mecanismos de integracdo social. Os
mecanismos de poder e de troca, e os de entendimento e formacdo de consenso
(SIEBENEICHLER, 2018b). Costa (1995) destaca a ambivaléncia desta andlise, uma
vez que a esfera publica ndo seria mais constituida apenas por manipulacdo de

opinides, manobras politicas e discursos que legitimam o poder de grupos
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econdmicos. Nesta reavaliagéo, encontra-se um espacgo onde fluxos de comunicagéo
condensam topicos de opinido publica relevantes para o conjunto da sociedade.
(COSTA, 1995; RUDIGER, 2009). Contudo, Habermas (2015) ainda vé a midia como
algo exdgeno, que coordena processos de compreensdo através de valores
instrumentais generalizados como dinheiro e poder. Estes meios substituem o papel
da linguagem do cotidiano, “libertando” a acédo social da incumbéncia de criar
consenso de valores (HABERMAS, 1984, p.431).

Neste ponto, o filosofo tragca uma distingéo entre formas generalizadas e meios
sistémicos de comunicacdo. Os meios de comunicagdo de massa continuam sendo
vistos de forma negativa por reproduzirem o mundo da vida de modo sistematizado,
degradando a formacdo de consenso em estereétipos para o controle social
(RUDIGER, 2009). E deste modo que varios papéis sociais se cristalizam em torno de
relagbes de intercAmbio, tais como funcionario e cliente e cidaddo e Estado
(HABERMAS, 1984).

As midias sistémicas, prescritas na racionalizacdo do mundo da vida,
desoneram as pessoas da necessidade de se comprometerem com a prépria
comunicacdo (RUDIGER, 2009). Castells (2013) considera que apesar de cada
individuo poder interpretar em seus termos o0 que € transmitido pela imprensa, o
ambiente comunicacional onde esta inserido afeta diretamente a construcdo de
significado e relagbes de poder. Resta assim as instancias intermediadoras
(parlamentos, conselhos, colegiados, etc.) atuarem sobre a formagcdo da vontade
politica nos fluxos comunicativos do cotidiano (COSTA, 1995).

Na visédo de Habermas (2015), o fato de um potencial de dominacéao e distor¢cao
sem precedentes ser paralelo a um potencial emancipatdrio, capaz de promover uma
comunidade ideal de comunicacgao, representa o verdadeiro paradoxo do processo
historico universal do esclarecimento.

Neste ponto é possivel aproximar outros autores a sua teoria. Rudiger (2009)
faz uma conex@o com Norbert Wiener, fundador da cibernética que difundiu a nogéo
de que a comunicacdo constitui a base de todos os fendmenos, sejam naturais ou
artificiais. Esta ideia daria base a uma “sociabilidade pés-moderna”, que se caracteriza
pelo valor conferido a conexao do individuo a um sistema de midia global, sobrepondo
relacdes de convivio direto.

A perspectiva da internet como elo entre a esfera politica e civil, sem intermédio

dos meios de massa (WU, 2018), também se origina desta formulacdo. Assim como
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discussdes sobre a propagacdo da opinido publica nos meios digitais (BASTOS,
2012), e sua subsequente apropriacdo por politicos, a fim de se envolver com seus
apoiadores compartilhando ideias e recebendo feedback sobre diferentes questdes
(NGUYEN, 2018). E possivel encontrar sustentacio teérica a “redencdo da esfera
publica” na propria obra de Habermas (1984), pois ele assume que a criacdo de
esferas publicas livres de coercdes do poder politico e econdmico poderiam por si sO
instaurar convicgcdes democraticas em toda as pessoas.

Rudiger (2009) reconhece a dimensao comunicativa do processo social, porém
alerta que é preciso relativizar criticamente sua importancia teérica e implicacédo
préatica a fim de evitar a “ilusdo de uma democracia baseada apenas em participacéo
virtual” (p.143). Ainda assim, como Castells (2008) destaca em sua leitura, a esfera
publica varia em contexto, histdria e tecnologia. Por isso é preciso realizar novas
investigacbes capazes de atualizar adequadamente o conceito. Seguindo estas
recomendacdes, sera empregado no decorrer deste capitulo uma aproximacdo da

teoria de Habermas ao atual cenario midiatico.

21 A SOCIEDADE CIVIL CONECTADA SEGUNDO A PERSPECTIVA
HABERMESIANA

Essa dissertacdo trabalha com a ideia de que a difusdo das midias sociais levou
o conceito de esfera publica a uma nova categoria historica. E seguro fazer este tipo
de afirmacdo, ja que até os processos de comunicacdo digital mais basicos suprem
necessidades de arenas discursivas horizontais, como liberdade de expressédo e
ampla oferta de informacdes (WU, 2018). Magrani e Oliveira (2018) consideram que
espacos digitais conectados, como foruns de discussao, midias sociais, e plataformas
de troca de mensagens, sdo como a esfera publica de Habermas, s6 que em menor
escala. Castells (2013) da mais importancia a este fenbmeno, postulando que a
transformacao tecnologica e organizacional da “autocomunicacdo de massa” constitui
a nova estrutura social do século XXI.

Nesta secao sera abordado como transicdo da midia de massa para esse novo
sistema de comunicacéo afetou espacos de discussdes e o emprego da opiniao no
mundo contemporaneo. Em sua tese de doutorado, Habermas (1989) descreve a
decadéncia da esfera publica diante do predominio da midia de massa.

Posteriormente ele afirma que esta universaliza reivindicacdes de validade, se
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associando desonestamente a expanséo da democracia e dos processos de formagéo
de vontade (HABERMAS, 2015).

Castells (1999a) vai nessa direcdo ao afirmar que em uma sociedade
organizada em torno da grande midia, opinides divergentes tendem a ficar restritas a
redes interpessoais. Contudo, ele rejeita a ideia de que as pessoas eram apenas
receptores passivos a manipulacéo ideoldgica, argumentando que a homogeneizacao
das audiéncias ocorria devido ao controle deste sistema de midia por parte de
governos e oligopolios empresariais (CASTELLS, 1999b).

Habermas nédo fala diretamente, mas acena a informatizacdo da sociedade,
afirmando que “interacfes orientadas pela midia podem ser interconectadas espacial
e temporalmente em teias cada vez mais complexas”, mesmo que na forma de
conhecimento compartilhado coletivamente, sem qualquer mecanismo de controle ou
coordenacdo (HABERMAS, 2015).

Cabe destacar que a diversificacdo de conteudos e formas de expressao nos
meios digitais ndo trouxe o fim da grande midia (CASTELLS, 1999b). Tanto que, na
Ultima década do século XX, diversos agentes econémicos promoviam uma série de
investimentos massivos e aliancas estratégicas no campo das comunicacfes para
adquirir fatias deste mercado em transformacéo (CASTELLS, 1999c).

O que levanta a questdo: Quem sdo os donos das plataformas mais utilizadas
na internet? E necessario desafiar o idealismo da esfera pulblica e dos meios de
comunicacéo digitais, visto que o conceito original de Habermas parte de uma critica
a sociedade (FUCHS, 2016). Além do mais, a teoria do autor engloba outros temas
como poder, ideologia, capitalismo e democracia (FUCHS, 2016).

Neste novo cendrio midiatico, formou-se uma intersecdo entre meios de
comunicacéao verticais e horizontais. As tecnologias digitais permitiram que jornais,
radios e emissoras se organizassem globalmente e interagissem com suas audiéncias
a partir de redes de informacdo online. Ao passo que a possibilidade de criar,
reformular e compartilhar todo tipo de conteddo levava a sociedade civil a gerar seus
préprios meios de comunicacao (CASTELLS, 1999a).

DeFleur e Ball-Rockeach (DEFLEUR; BALL-ROCKEACH, 1993) afirmavam,
ainda na década de 1960, que a iminente transicdo a era dos computadores iria alterar
todos os processos de comunicagdo existentes. Para os autores, as tecnologias
digitais ndo viriam para substituir os veiculos de massa, mas sim para remodela-los e
prolonga-los (DEFLEUR; BALL-ROCKEACH, 1993). De fato, houve um periodo de
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adaptacdo necessario a coexisténcia entre esses sistemas. Porém isso ndo significa
gue a midia tradicional absorveu ou suplantou as novas formas de producdo e
distribuicdo de conteudo. Logo, a internet iria se infiltrar em todas as areas da vida
social. E os efeitos desse processo de convergéncia tornavam cada vez mais dificil o
controle dos trafegos de informacdo (CASTELLS, 1999a).

Pelo menos da forma como as empresas noticiosas estavam acostumadas.
Negroponte (1995) previa outra maneira de ver os jornais. O autor questionava porque
as pessoas se contentavam em ler o que outras consideravam novidade ou dignas de
destaque. Segundo ele, a “vida digital” podia mudar completamente o modelo
econdmico de selecéo de noticias. Interesses pessoais teriam um papel bem maior,
talvez até centralizador nas producdes jornalisticas. Nessas futuras interfaces de
noticias, todas as reportagens e transmissdes do planeta estariam disponiveis em um
resumo personalizado por respectivas predilecdes, habitos de entretenimento e
comportamento social (NEGROPONTE, 1995). Para isso era necessario uma
explosdo exponencial na quantidade de dados gerados, capturados, analisados e
visualizados no ambito cultural (MANOVICH, 2009).

Neste cendario hipotético, a midia se torna “maior e menor ao mesmo tempo”,
uma vez que seu publico alvo passa de um grande grupo para grupos pequenos, e
por fim a “unidade demografica de um” (NEGROPONTE, 1995, p.164). Castells
(1999b) observa o mesmo fendmeno ao relatar que os computadores viabilizaram a
coleta, processamento e utilizacdo de um enorme conjunto de informacdes
individualizadas. Negroponte (1995) considerava isso uma espécie de triunfo do
individuo. Ja que o eu digital ndo seria um “subconjunto estatistico”, pois n&o produz
informacgdes significativas nem pode ser reduzido pela demografia classica, que
embasava as acOes das grandes emissoras. Ao longo do tempo, as maquinas
entenderiam pessoas com mais sutileza que elas mesmas, o que aprimoraria
significativamente a forma como estas consomem a midia (NEGROPONTE, 1995).

Esta ideia se materializou em um curto espaco de tempo. Manovich (2013)
resume em uma frase o0 novo paradigma da comunicacdo: a midia se tornou
programavel. O processo de segmentacéo de conteudo fragmentou ainda mais a base
de usuérios da internet. Nesse cenario, a intensidade das interacdes era maior entre
pessoas da mesma rede, e menor entre redes distintas. Assim, a capacidade de
estabelecer interconexfes através das tecnologias da informacdo configurou

processos e funcdes predominantes da sociedade (CASTELLS, 1999a).
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A figura da rede passa a ser indispensavel em andlises sociais e até
epistemologicas do mundo. Bruno Latour (1994) critica o conceito de universalidade,
apontando que este partia de uma fina linha de praticas e instrumentos a favor dos
gue o compunham. Nesta visdo, certos pensamentos, situacdes e regras se
estendiam a todos os lugares, quando na verdade, segundo o autor:

Os laboratérios, as cole¢des, os centros de calculo e de lucro, os institutos de pesquisa
e os escritorios de desenvolvimento tracam diariamente os limites da liberdade dos
grupos sociais e transformam as relagcdes humanas em coisas duraveis que ninguém

criou.
(LATOUR, 1994, p.42)

Portanto, pensar a partir de categorias “circunstanciais” e “universais” seria um
equivoco, pois estas seriam redes de fatos e conhecimentos mais, ou menos,
conectadas. Para Castells (CASTELLS, 1999c) a propria estrutura do poder perpassa
atores e instituicdes organizados em rede. Isso remonta o diagnéstico de Habermas
(1984) sobre a situagdo do racionalismo ocidental. De acordo com o autor, este ndo é
mais aceito sem discussao pois depende da estabilizacdo de condi¢des internas e de
relacdes entre superpoténcias, que gera grandes custos sociopsicoldgicos e culturais.

Desse modo, a inclinagdo de transformar “redes ampliadas” em totalidades
sistematicas e globais trouxe consequéncias severas ao lago social, substituindo
“‘ideias pelas praticas, os raciocinios apoditicos pela doxa controlada, e 0 consenso
universal por grupos de colegas” (LATOUR, 1994, p.27). Castells (2013) afirma que
as redes de comunicacéo, programadas em cada dominio da atividade humana, se
tornaram decisivas a construcéo do poder e a defesa de interesses e valores de atores
sociais habilitados. Segundo Durkheim (apud HABERMAS, 2015), a identidade
coletiva e coeséo de um grupo social esta estritamente associado aimagem idealizada
gue este tem da sociedade.

Essa afirmacéo se encaixa perfeitamente a epitome da internet como base da
esfera publica, as midias sociais. A popularizacdo dessas plataformas permitiu que
usuarios fizessem conexdes, formassem comunidades e publicassem o que
pensavam. Toda esta liberdade veio com um preco. Castells (1999a) aponta que a
circulacao e difusdo de mensagens no sistema de comunicacao digital traria batalhas
culturais em um novo ambiente historico.

Diversos tensionamentos nesta esfera publica contemporanea retomam o
debate de Jirgen Habermas com Jean-Francgois Lyotard, um dos seus grandes
criticos. A obra deste autor contesta a possibilidade de uma esfera publica unificada
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e baseada no consenso em uma era que “testemunhou o fracasso da legitimacédo de
narrativas” (VILLA, 1992, p.713). Segundo Lyotard (1986), Habermas defendia que as
pessoas, enguanto inteligéncias conhecedoras e vontades livres, chegariam a
emancipacdo por meio do dialogo. E que, a legitimidade de qualquer enunciado
deveria residir na contribuicdo a este objetivo.

Lyotard (1986) problematiza essa posi¢do, alegando duas inconsisténcias. A
primeira seria que n&o ha divergéncias sobre as regras dos “jogos de linguagem”, que
em sua definicdo abrangem todo e qualquer campo de expressdo humana, como
ciéncia, politica, arte etc. A segunda seria que a finalidade do diadlogo é o consenso.
Quando este é um estado das discussoes, e nao o seu fim.

Apesar de ter apresentado essa réplica antes da difusdo da internet, Lyotard
(1986) ponderava como a crescente onda de informatizacdo, descrita como
“‘instrumento sonhado de controle”, afetaria as discussdes da sociedade. Concluiu
entdo que, por um lado isso seria capaz de transformar as pessoas em meros
componentes de um sistema regido unicamente por melhorias de desempenho. Por
outro, poderia dispor informacgdes para que tomassem decisdes corretas. O fator
determinante ai estaria no publico ter ou n&o livre acesso “as memorias e aos bancos
de dados” (LYOTARD, 1986).

A partir deste capitulo, € possivel concluir que a esfera publica estd em
constante transformacdo. Tanto nos meios que se dispbe, indo da agora as
plataformas digitais, ao seu condicionamento social, ou seja, se de fato da voz a todos
ou se restringe a um seleto grupo de participantes. Habermas ndo descreve
precisamente as fronteiras do conceito, ja que este por definicdo € um espaco de
comunicacdo que nao pode ser limitado ou restringido - contudo, o autor demarca a
importancia do processo de deliberacdo publica, que leva temas e contribuicdes de
esferas autbnomas a foros formais e institucionalizados do sistema politico e
administrativo (LUBENOW, 2015).

Neste ponto ha uma conexdo com o objeto de estudo desta obra: a Camara
dos Deputados. Apesar de ndo ser abordado diretamente nos livros percorridos nesta
secdo, o0 poder legislativo é imprescindivel a teoria Habermasiana. Pinto (2005)
explica que quando a comunidade juridico-politica alcanca consensos de modo
intersubjetivo, e cidadaos veem nas leis a manifestacao racional e livre de suas

préprias vontades, o processo de integracao social estad completo.
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A centralidade deste tema € compreensivel, visto sua grande contribuicdo e

reconhecimento na area do direito:

Para Jirgen Habermas, nas sociedades modernas, o Direito tem a tarefa
preponderante de ser uma das suas formas principais de integracdo, assumindo algo
do papel transcendente que a religido e as tradicdes desempenharam no passado.
Para isso, no entanto, é necessario haver condi¢cdes processuais adequadas que
propiciem o fluxo de formas comunicativas democraticas por meio das quais 0s
cidadaos, em condi¢Bes de igualdade, possam patrticipar da formacg&o de uma deciséo
politico-juridica oponivel a todos

(VIEIRA, 2019, p.40)

Castells (2008) acede a definicAo de esfera publica como espaco de
comunicagdo de ideias entre a sociedade e o ambito das decisbes institucionais,
acrescentando que o processo de globalizacdo rompeu com as fronteiras desse
debate, que agora se da através de redes digitais descentralizadas. Este contexto
possibilita producbes académicas voltadas a analise quantitativa de canais de
comunicacédo politica e da utilizacdo das novas plataformas midiaticas (ENJOLRAS,
2014).

Antes de partir para exploracdo dos dados nesta perspectiva, € preciso
investigar se os fluxos de informacdes digitais sao de fato neutros e livres, ou estéo
comprometidos pela falta de transparéncia no recorte algoritmico das grandes
plataformas (MAGRANI; OLIVEIRA, 2018). Para abordar esta questdo, sera
empregada uma revisdo de literatura sobre o impacto social da invencdo e

popularizagao da internet.
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3 O IMPACTO SOCIAL DA INTERNET

Em 1945 o engenheiro Vannevar Bush elaborou uma metafora sobre as
dificuldades de inventar a “maquina do futuro”, capaz de armazenar e consultar
informagdes com extrema facilidade: Se fosse dado a um farad a planta baixa de um
automovel, e ele destinasse todos os recursos do seu reino para construi-lo, este
guebraria na primeira viagem a Gizé (BUSH, 1945).

Desenvolver um computador que pudesse ser usado por multidées parecia ser
apenas um problema técnico, porém havia nele uma dimenséo social que passava
despercebida aos colegas de Bush. Seguindo sua linha de raciocinio, se todas as
instituicdes dos anos 40 direcionassem seus recursos a esse feito, talvez obtivessem
sucesso. Porém, isso ndo contemplaria a todos. Primeiro porque a producdo em
massa desse computador ainda estaria economicamente muito distante. Segundo
porgue exigiria um novo nivel de educacao e diversos outros fatores que, em sintese,
apontariam a uma sociedade completamente diferente.

Na época, computadores s6 eram usados para fins militares e académicos, por
pessoas versadas em programac¢ao e manipulacédo de dados. Ou seja, por uma infima
parcela da populagdo. Bush (1945) clamava para que cientistas enfrentassem a
enorme tarefa de torna-los mais acessiveis, pois a medida que a civilizacao se
complexificava, a mecanizacdo dos seus registros se mostraria hecessaria. Segundo
o autor, durante anos invencdes cientificas ampliaram os poderes fisicos do ser
humano. A partir dai, deveriam ampliar os poderes de sua mente, o elevando para
‘rever melhor seu passado sombrio e analisar mais completa e objetivamente seus
problemas atuais” (BUSH, 1945).

Em questdo de décadas, esse salto paradigmatico aconteceu, superando todas
as expectativas de Bush. Segundo Manovich (2013), além de armazenar e produzir
gualquer tipo de midia, o computador pessoal se mostrou capaz de estabelecer redes
de comunicagédo, integrando sistemas sociais e econémicos a uma sociedade global
dainformagé&o. Para Castells (1999a), a ubiquidade dos sistemas tecnologicos alterou
todos os aspectos da vida cotidiana. Ainda que diferentes contextos historicos,
culturais e institucionais permanegam relevantes, essa nova sociedade vinha com sua
prépria l6gica, informacional, sim, mas também capitalista (ibd, 1999a).

De acordo com Milton Santos e Maria Laura Silveira (2001), aqui a histéria

passa a ser regida por fluxos imateriais, seja capitais, informacdes, mensagens ou
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ordens. E deste modo que a “inteligéncia do capital” reine distintos circuitos espaciais
de producédo, estabelecendo redes hierarquicas que vao da escala regional até a
escala mundial (ibd, 2001).

Manovich (2013) relata que até o inicio dos anos 90 as maiores empresas do
mundo produziam bens de consumo, materiais, ou processavam matéria fisica.
Ademais, a maioria das redes de televisdo era governamental, e estacdes de radio e
jornais estavam sujeitos a restricdes por parte das autoridades, mesmo em paises
democréticos (CASTELLS, 1999b).

A partir dessa década, o cenario econémico passou por grandes mudancas.
Fusdes e aquisicOes de empresas no setor do audiovisual, das telecomunicacdes, da
producdo grafica e dos servicos postais tornaram a Comunicacdo 0 negdcio mais
rentavel da época (GOMES, 2009). As bases de regulamentacdo da midia foram
completamente destruidas pelo surgimento de um poder de transmissao e difusédo de
informacdes sem precedentes, decorrente ndo s6 da comunicacdo via computador
mas também de sinais de comunicacdo via satélite, impossiveis de serem contidos
em fronteiras nacionais (CASTELLS, 1999b).

Segundo Gomes (2009), a consolidagdo dos novos impérios midiaticos
implicava na transnacionalizacdo de industrias culturais, principalmente a paises em
desenvolvimento, com grande potencial consumidor. Ao mesmo tempo, 0 progresso
na eletrénica e na informatica possibilitavam a interligacdo, em tempo real, de bolsas,
bancos, e pracas financeiras, fazendo com que fluxos de dinheiro circulassem
internacionalmente em velocidades cada vez maiores (SANTOS; SILVEIRA, 2001).

Castells (1999b) frisa que Estados s6 conseguiram manter a influéncia neste
meio através de aquisicfes de acbes de capital e relacbes proéximas com suas
organizacdes. Para Santos e Silveira (2001), a nova divisao territorial do trabalho parte
de uma trama densa e complexa de sistemas de engenharia, que delimitam a
capacidade de agir de pessoas, empresas e instituicdes. Em outras palavras, “‘um
novo conjunto de técnicas torna-se hegemaonico e constitui a base material da vida da
sociedade”, tornando o meio “técnico-cientifico-informacional” a expressao geografica
da globalizacdo (SANTOS; SILVEIRA, 2001, p.24).

Na outra margem desse processo estava a pretensdo de resolver todos os
problemas do mundo a partir da informatica. Gillespie (2018) afirma que a criacdo da
internet promoveu a ideia de uma cultura mais igualitaria, criativa e inclusiva. Lanier

(2018) traz ressalvas a esse movimento, apesar de ser um de seus precursores. Ele
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conta que o “espirito libertario” da primeira geracdo de desenvolvedores deixou
necessidades fundamentais do mundo digital, como mecanismos de identidade
pessoal e transacdes financeiras, a encargo de empreendedores, ao invés de delegar
por regulamentacdes do governo. O que resultou na “estupidez de preparar o terreno
para monopolios globais” (LANIER, 2018, p.26).

Santos e Silveira (2001) ndo teorizaram sobre este estagio do capitalismo
informacional, contudo, ha em sua obra uma consideracao fortuita a este contexto.
Segundo os autores, a adequacdo de técnicas e politicas a servico do lucro de
grandes empresas representa sempre uma drenagem de recursos sociais para a
esfera do setor privado, ou ainda uma “racionalidade privada obtida com recursos
publicos” (SANTOS; SILVEIRA, 2001, p.341)

Esse cenario contribuiu para que empresas de tecnologia da informacéo se
tornassem as maiores marcas globais, como aponta Manovich (2013). Na década de
2010, boa parte de todos os discursos publicos e producdes culturais se davam
inteiramente em plataformas digitais. Além disso, estas acabaram integrando funcées
sociais, financeiras, e até mesmo institucionais. O que as aproximou mais do conceito
original de computador, uma “maquina universal” para todo tipo de troca de
informacgdes (GILLESPIE, 2018).

Segundo Manovich (2013) a partir dai se tornou impossivel estudar a producéo,
disseminac¢do e consumo de midia como processos separados. Ja que esses servicos
borraram a fronteira entre “informacgdes pessoais” e “ informacgdes publicas, a medida
gue mais pessoas 0S usavam para se comunicar e compartilhar contetudo
(MANOVICH, 2013).

5 multinacionais dominam este mercado no ocidente: Google, Apple,
Facebook, Amazon e Microsoft, conjunto apelidado pelo acréonimo GAFAM? por
Nieborg e Poell (2018). Gillespie (2018) coloca que o gerenciamento desses espacos,
pelo menos no que toca as midias sociais, € uma faca de dois gumes - Facilitam
processos de comunicacgéo, trazendo um sentimento de conexao e pertencimento
entre as pessoas. Porém, ao tratar sua base de usuarios, ja na casa dos bilhdes, como
uma comunidade, desconsideram que esta possui linguas, crencas e habitos e

diferentes.

3 Acrénimo desatualizado no momento da redacao deste texto, visto que as companhias Google e
Facebook mudaram seus nomes para Alphabet e Meta, respectivamente.
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Até mesmo o jornalismo fica sujeito aos algoritmos da GAFAM, que afetam a
visibilidade tanto de conteudos individuais, quanto de agéncias de noticias inteiras
(NIEBORG; POELL, 2018). Ao se alinhar por marcadores de popularidade como
curtidas e acessos, em vez dos seus indicadores de qualidade tradicionais,
organizacbes noticiosas acabam ignorando valores e sensibilidades historicas,
culturais e politicas do seu publico (NIEBORG; POELL, 2018).

Tudo isso parte do modelo de negdcios das plataformas digitais, que armazena
e analisa dados pessoais para segmentar conteldo e anudncios publicitarios
(GILLESPIE, 2018). Isso tornou realidade a antiga projecdo de Negroponte (1995)
sobre vida digital: cada usuario recebe uma resposta personalizada do sistema que
esta inserido, a partir de seus habitos de entretenimento e comportamento social.
Segundo De Faria (2012), utilizar informagBes dos usuérios, como preferéncias
pessoais, idade, género e estado civil para fins comerciais foi uma das grandes
revolucdes do mercado publicitario na historia recente.

Aqui, a andlise de Habermas (1989) sobre o uso programado do tempo de lazer
nas sociedades capitalistas encontra sua hipérbole. Ridiger (2006) aponta que a
modernidade trouxe o predominio do calculo a todas as ordens de existéncia. Obras,
experiéncias e situacfes sdao multiplicadas e consumidas em massa para em seguida
perderem seu valor. Assim, 0 mundo se reduz a uma “corrente de imagens que jamais
se furta a nosso olhar” (ANDERS apud RUDIGER, 2006).

Essas constatagfes valem tanto para o entretenimento como para politica. De
acordo Lanier (2018), a industria da propaganda digital ndo se importa com quem séo
0S anunciantes, nem com o que eles fazem com os dados. E isso deixa margem para
gue agentes econdmicos se utilizam das midias sociais como ferramentas para
modificacdo massiva de comportamentos. Habermas (1989) constata que na época
da midia de massa agéncias de comunicacdo construiam discursos politicos a partir
da observacédo detalhada do eleitorado, a fim de manipula-lo. Segundo o pensador,
essa pratica era incompativel a democracia. Tedricos contemporaneos vém chegando
a mesma conclusdo sobre os temas levantados acima. Se torna cada vez mais
evidente que o papel democratico da esfera publica conectada nédo dever ser encarado
como a “panaceia para a salvacao da legitimidade do sistema politico contemporaneo”
(MAGRANI; OLIVEIRA, 2018, p.45).

No ambito dos debates e campanhas politicas, isso causa uma profunda

inquietacao, pois € ai que se pde a prova a neutralidade das midias sociais. De Faria
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(2012) afirma que a facilidade e a liberdade de apresentar opinides politicas
naturalmente gera fragmentacdo e polarizacdo nos debates, tornando as pessoas
mais radicais e reduzindo o sentimento de comunidade (DE FARIA, 2012). Nos ultimos
anos, esta predisposi¢cao tem sido instrumentalizada para ganhos eleitorais.

De acordo com Lanier (2018), o conteddo com maior alcance nas eleicbes
presidenciais americanas de 2016 consistia em informacfes néo verificadas que
inflamavam o animo dos eleitores. Esse episddio trouxe a tona discussdes sobre a
“‘compra de atencao de usuarios” e predominancia dos “filtros bolha” - espacos digitais
nos quais sdo mostrados apenas conteudos de interesse do usuario — por muitos
considerados prejudiciais a formacdo de consenso na esfera publica conectada
(MAGRANI; OLIVEIRA, 2018). Gillespie (2018) aponta que todas as midias sociais
proibem comportamentos abusivos e a promoc¢ao de violéncia. Contudo, estas
regulacdes muitas vezes ndo sao aplicadas.

Neste ponto 0s autores apresentam visées opostas sobre o0 mesmo problema.
Lanier (2018) ndo acredita em uma solucéo técnica para isso. Todas as eventuais
medidas tomadas contra campanhas de desinformacao, discursos de 6dio ou contas
falsas seriam alegoricas. As midias sociais ndo teriam interesse em lidar com este
trafego anémalo de informacdes, visto que este aumenta a atividade do servico e
geram realidades sociais genuinas, deixando-as mais relevantes. Para ele, isso nédo
seria algo necessariamente negativo, pois pedir para estas companhias tratarem
comportamentos abusivos apenas aumentaria o0 controle delas sobre a vida das
pessoas. O posicionamento do autor esta exposto no titulo do seu ultimo trabalho: é
preciso abandonar as midias sociais.

Magrani e Oliveira (2018) analisam este debate sob um viés habermasiano,
chegando a conclusédo de que esferas virtuais verdadeiramente democréticas e a
“descolonizagdo” do mundo da vida arrefecem diante da intervencéo de agentes nao-
humanos (como filtros algoritmicos) que influenciam discursos e visées politicas.

Gillespie (2018) é mais otimista. Para ele, o sonho da “web aberta” ndo falhou,
nem se tratava de promessas vazias. Todas as controvérsias mencionadas
anteriormente devem ser vistas como um amadurecimento lento e instavel das midias
sociais no que seria uma poderosa infraestrutura de conhecimento, participagao e
expresséo publica.

Estas ndo s6 podem como devem moderar a experiéncia dos usuarios, s6 que

de maneira transparente, assumindo o compromisso de revelar o critério de
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visibilidade das publicacbes e possibilitar avalia-lo. Nesse cenario, conferir mais
agéncia aos usuarios significa mostrar o mesmo mundo de discursos disponiveis a
todos, sem incentiva-los a navegar por discursos sobrepostos (GILLESPIE, 2018).

De certa forma, Castells (1999a) antecipa esse debate. Para o autor, o periodo
de grande transformacao tecnoldgica no inicio do século XXI fez com que fluxos de
mensagens e imagens entre redes se tornassem o0 encadeamento basico da
sociedade. Nessa “era da informacgao”, a espécie humana finalmente alcangou um
mundo predominantemente social. Isso ndo quer dizer que “a histéria terminou em
uma feliz reconciliagdo da humanidade consigo mesma”, mas que seria preciso
encarar sua realidade histérica ou viver com as consequéncias (CASTELLS, 1999a).
Santos e Silveira (2001) também preconizam o tema afirmando que o crescente
consumo de informagdes da “psicosfera modernizadora” iria entretecer racionalidades
e emocdes convergentes e conflitantes.

A internet e as midias sociais ndo trazem por si sé uma sociedade conectada,
plural e inclusiva. E ndo ha ajustes técnicos que garantam isso. Utilizando a metafora
de Bush, a planta baixa est4 a disposicao, e a maquina ja foi montada. Agora resta
entender até onde ela nos levou e porque parou de funcionar como devia. Para
cumprir este objetivo serdo apresentadas as consequéncias reais do processo de

informatizacéo do Brasil.

3.1 O PROCESSO DE INFORMATIZACAO DO BRASIL

A informatizac&o da sociedade se mostrou mais complexa do que os primeiros
diagndsticos de revolucao tecnoldgica. De Faria (2012) afirma que todas as inovacdes
no campo da Comunicag¢do sdo acompanhadas por uma euforia, que no melhor dos
casos sO se concretiza de forma parcial. Na visdo do autor, este ciclo de altas
expectativas e decepcbes se deve a falta de compreensdo sobre o papel das
instituicdes politicas.

Pode-se supor que a solugcao para este problema estaria em comparar a teoria
com a pratica; O que autores com maior destaque falavam sobre a internet e o que de
fato aconteceu quanto esta foi difundida. Nao seria possivel, pelo menos nesta
dissertacao, alcancar isto abrangendo todos os paises do mundo. Contudo, pode-se
partir a realidade local, apontando como fatores socioeconémicos do Brasil alteraram

seu processo de informatizacao.
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Segundo Castells (1999c), a sociedade em rede surge no final do século XX a
partir de trés grandes mudancas: a revolucdo da tecnologia da informacédo; a
reestruturacao do capitalismo e o0 apogeu dos movimentos sociais. A simultaneidade
destes fenbmenos, considerada pelo autor como uma coincidéncia histérica, resultou
em uma capacidade produtiva e potencial criativo sem precedentes.

Por outro lado, redes globais de competitividade econbmica, sem qualquer
vinculo com instituicdes de Estado ou organizacdes de sociedade civil, enfraqueceram
mecanismos de controle social e representagdo politica (CASTELLS, 1999b). Santos
e Silveira (2001) listam uma série de motivos que paises subdesenvolvidos teriam
para rejeita-las, entre eles o peso da ideologia do crescimento, o imperativo de afirmar
o Estado sobre a nacéo, e a indispensabilidade de um comando eficaz sobre o préprio
territério. A despeito de tudo isso, a adaptacéo ao modelo capitalista internacional, e
a respectiva ideologia de racionalidade e modernizagdo a qualquer custo,
prevaleceram de modo indiscutivel ao redor do globo (SANTOS; SILVEIRA, 2001).

No Brasil, este processo nao foi pontual nem espontaneo. Milton Santos e
Maria Laura Silveira o analisam através da historia territorial do pais, separada por
trés longos periodos. Primeiramente foi buscada a unificacéo do territorio, do mercado
e da linguagem. Em seu extenso estudo sobre a histéria brasileira, Schwarcz e Starling
(2015) discorrem sobre um periodo correlato a este, entre a colonizacdo e a
independéncia. Segundo as autoras, sempre houve tensao entre um poder central,
proveniente do império portugués, e poderes regionais, formados por elites
econdmicas e aristocraticas. Incluidas, neste interim, as relacées perversas que se
constituiam na escravidao. Este cenario ebulia no final do século XVIII, causando
diversas insurrei¢cdes a coroa.

A articulagdo de um movimento de revolta em Salvador, conhecido como a
“Conjuracédo Baiana”, traz semelhangas ao desenvolvimento de uma esfera publica

moderna:

No inicio do ano de 1798, na cidade de Salvador, amanheceu queimada a forca
instalada no largo em que se erguia o Pelourinho — simbolo maximo do poder da
Coroa portuguesa [...] Quem fez isso permaneceu andnimo, mas deixou um lembrete
€ expressou uma opinido tangivel ao pé da madeira queimada e das portas que
protegiam a cidade: afixou “ludibriosos pasquins” [..] De diversas maneiras, seu
significado politico era notavel, a comecar por sua apari¢cdo publica, quando fizeram
transitar livremente pelas calgcadas ideias, noticias e opiniées que até entao sé podiam
ser transmitidas por meio de canais clandestinos. Além disso, o conjunto de panfletos
gue sobreviveram até o século XXI aponta outra novidade: por seu intermédio colonos
articularam as ideias de Republica e de democracia, organizando, pela primeira vez, o
repertério politico de baixo para cima na estrutura social e expandindo para a
populacdo pobre da cidade o atributo da igualdade politica.
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(SCHWARCZ; STARLING, 2015, p.215)

De acordo com Perlatto (2012), diversos estudos afirmam que uma esfera
publica brasileira s6 foi surgir apds a redemocratizacdo do pais, na década de 1980.
Esta ideia seria omissa a recentes avangos historiogréaficos, que afastaram a imagem
de “sociedade civil apatica, desinteressada e bestializada” ao encontrar evidéncias de
formas de associacao e organizacdo que, apesar de ndo seguirem padrdes europeus,
“possibilitaram a coordenacdo de discursos publicos capazes de problematizar
elementos da ordem vigente” (PERLATTO, 2012, p.85).

Mesmo ap0Os o processo de independéncia, o ambiente politico interno era
marcado pela divisdo, a ponto de ndo haver acordo acerca das estruturas basicas que
o Estado iria se organizar. Apesar disso, a primeira Constituicdo brasileira foi
concluida em 1823, contemplando de modo equilibrado diferentes interesses, mas
deixando de fora “projetos democraticos e populares na conducdo do pais”
(SCHWARCZ; STARLING, 2015, p.342).

O processo de formacao do Estado brasileiro difere ao de paises europeus,
como descrito por Habermas (1989). O que mais se distingue € a falta de uma classe
burguesa, capaz de regular relagdes sociais por mecanismos do mercado. O préprio
Estado tomou esta fungéo, povoando seu setor burocratico com profissionais liberais
e advogados, “os famosos bacharéis” (SCHWARCZ; STARLING, 2015, p.419).
Contudo, a caracteristica mais tenaz se manteu a mesma. A instancia das tomadas
de decisdo estava no jugo das elites brancas. Schwarcz e Starling (2015) a descrevem
como uma ilha de letrados em um mar de analfabetos, destacando que até 1872
apenas 16% da populacao era alfabetizada.

Este quadro se perpetuou devido ao éxito em bloquear canais adequados de
formacéo e ascensado de novas liderancas, mantendo assim o alinhamento politico a
oligarquias, a manutencé&o do status quo e a falta de representacdo a grande parte da
populacdo (ABRANCHES, 2018). E desta maneira, suprimindo diversidades e
postergando crises, que se completa o processo de unificacdo de um sistema
nacional. No segundo periodo da historia territorial do pais, 0 objetivo recai na
construcdo de uma industria propria. Este ultimo ponto é discutido extensivamente por
Santos e Silveira (2001) a partir de dados sobre a urbanizacéo tardia, voltada

fortemente a regido sudeste.
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As metropoles mais buscadas no inicio do século XX eram Rio de Janeiro,
amplamente beneficiada por ter sido a capital do pais por quase duzentos anos, e Sdo
Paulo, cujo desenvolvimento industrial garantiria centralidade no ambito econémico.
No periodo atual, simultdneo ao processo de globalizacdo, dois eventos ganham
destaque: disparidades regionais tornam-se estruturais devido a concentracdo de
investimentos e infraestrutura na Regido Concentrada (termo usado para se referir as
Regides Sudeste e Sul), e 0 “motor” da sociedade deixa de ser a industria e passa a
ser a informacéo (SANTOS; SILVEIRA, 2001).

Neste contexto, o fator critico para a geracédo de riqgueza esta na capacidade
de utilizar e se adaptar a novas tecnologias (CASTELLS, 1999c). Chegando a este
estagio, boa parcela da economia urbana pode se desenvolver sem investimentos
adicionais em infraestrutura, a ponto de o custo das metrépoles informacionais ser
menor ao que se tinha anteriormente (SANTOS; SILVEIRA, 2001). Ainda assim o
“‘informacionalismo” depende da matriz historica de onde esta inserido, ja que a
dindmica globalizante ndo apaga restos do passado, apenas modifica seu significado
e acrescenta caracteristicas do novo tempo (CASTELLS, 1999c; SANTOS; SILVEIRA,
2001). A trilogia de Castells sobre a era da informagéo foi publicada em 1998. Mais
de dez anos depois, Manovich discorre sobre o panorama do seu campo de pesquisa,

as humanidades digitais:

Centenas de milhares de estudantes, artistas, designers agora tém acesso as mesmas
ideias, informacdes e ferramentas. Nao é mais possivel falar em centros e provincias.
Na verdade, com base em minhas préprias experiéncias, acredito que os estudantes,
profissionais da cultura e governos em paises recém-globalizados estdo
frequentemente mais prontos para abracar as ideias mais recentes do que seus
equivalentes nos "velhos centros” da cultura mundial.

(MANOVICH, 2009, p.2)

Ainda que esta impressao nao possa dar fundamento a quaisquer conclusdes
sobre geracao e distribuicdo de renda no mundo contemporaneo, da indicios de que
estes processos ndo sdo predeterminados. Santos e Silveira (2001) entendem
informagdo como o recurso que gerencia meios geograficos sob a égide da ciéncia e
da técnica. Os autores rejeitam termos absolutos: existiriam territérios bem-
informados, pouco informados e um numero infinito de situagbes intermediérias.
Assim, pode-se imaginar que isso varie de pais a pais, de regido a regiao etc. Resta

a questdo de como isso acontece, qual é o fator determinante para que uma nacao
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tenha protagonismo, ou pelo menos agéncia, em uma economia global
completamente digitalizada.

Segundo Castells, décadas de pesquisa sobre sociologia do desenvolvimento
revelaram sem sombra de duvida que “processos de crescimento econdémico e
transformacao estrutural sdo embutidos nas instituicdes, direcionados pela cultura,
apoiados pelo consenso social, modelados pelos conflitos sociais, disputados pela
politica e conduzidos por politicas e estratégias" (CASTELLS, 1999c, p.254).

Cabe ressaltar que a dificuldade ndo estd s6 em pensar um modelo de
desenvolvimento a par de seu tempo, mas de implementa-lo diante de influentes
parcelas da populacéo, protegidas dos efeitos socialmente desintegradores de um
crescimento desenraizado, mas retoricamente afirmado por suas visées de mundo
(HABERMAS, 1984). Segundo Jurgen Habermas:

Os neoconservadores querem manter a qualquer preco o padrdo capitalista de
modernizagdo econdmica e social. Eles ddo a mais alta prioridade ao crescimento
econdmico que o compromisso do estado de bem-estar social promove e também
restringe cada vez mais.

(HABERMAS, 1984, p.46)

A nova geografia, configurada pelos fluxos de informac@es e financas, trouxe
necessidades produtivas e divisdes sociais do trabalho que em um primeiro momento
s6 foram contempladas na “Regido Concentrada” do pais, onde havia um denso
sistema de relacdes urbanas e elevados padrées de consumo de empresas e familias
(SANTOS; SILVEIRA, 2001). Esta realidade fez com que o “novo” custasse a ser
completamente difundido pelo territorio nacional — Santos e Silveira (2001) trazem
dados sobre a disseminacdo de diversas tecnologias no século XX, como rodovias,
eletricidade e meios de comunicacdo. O mais relevante a esta dissertacdo concerne
0 uso da internet. Segundo os autores, no inicio de 1996 havia 170.429 usuarios, dois
anos mais tarde o numero cresce para 1.310.001 (SANTOS; SILVEIRA, 2001).

A partir deste ponto, os autores ndo apresentam mais dados. Felizmente, a
série historica da pesquisa TIC Domicilios (CGIL.BR, 2019) do Comité Gestor de
Internet do Brasil permite observar o processo de difusdo do acesso domiciliar a rede.
Em 2008, primeiro ano em que a pesquisa foi realizada em areas urbanas e rurais, ja
havia mais de 50 milhdes de usuarios. Em 2019, cerca de 134 milhdes, o equivalente
a 74% da populagdo com dez anos ou mais. Uma a cada quatro pessoas nao usava

a rede no pais. Neste contingente, de aproximadamente 47 milhdes de pessoas, 95%



43

pertenciam as classes C e DE e 85% possuiam até o ensino fundamental. Este quadro
demografico € o que mais impulsiona os indices de acesso atualmente, mesmo
permeado em severas disparidades:

"A presenca de computadores esta associada a fatores sociodemogréficos: em 2019,

eles estavam presentes em 95% dos domicilios da classe A, mas em apenas 44% dos
domicilios da classe C e 14% dos domicilios das classes DE."

(CGl.br, 2019, p.366)

De acordo com a pesquisa, 0 motivo mais citado para falta de internet nos
domicilios foi o valor do servico (59%), em seguida falta de interesse e o fato de as
pessoas ndo saberem usar a rede. Este ultimo dado traz uma problemética maior, que
pode ser observada no modo como as pessoas usam a internet.

O CGI.BR (2019) revela que atividades de comunicac¢éo foram as mais usadas
na rede, sendo o envio de mensagens realizado por 92% dos usuarios, depois 0 uso
de midias sociais (76%) e chamadas por voz ou video (73%). 47,6 milhdes de
individuos, cerca de um quarto da populacdo, criaram e postaram algum contetdo
préprio na Internet, como textos, imagens, videos e musicas. Este indice foi mais
frequente em camadas da populagcdo com maior grau de escolaridade: 46% entre
guem tinha Ensino Superior, 18% entre quem tinha apenas Ensino Fundamental e
apenas 3% entre analfabetos (CGI.BR, 2019).

Autores citados neste capitulo supuseram que a proeza com as tecnologias da
informacéo seria o fator-chave para o desenvolvimento social e econémico no século
XXI. Isto foi comprovado com a pandemia do novo coronavirus. O controle desta crise
exigia uma populagdo bem-informada, devido & auséncia de um medicamento e a
necessidade de atencdo pessoal para evitar o contagio (DE SOUSA JUNIOR et al.,
2020). Contudo, a praticidade de compartilhar informagfes nas midias sociais trouxe
alguns problemas. O primeiro estaria na falta de “alfabetizagéo digital”, que leva muitas
pessoas a divulgar mensagens sem verificar suas fontes, o segundo, na multiplicacao
de rumores e a manipulagdo de informacbes com intencdo duvidosa (GARCIA;
DUARTE; DE SOUSA JUNIOR et al., 2020).

Diante desta situacao atipica, 0 CGI.BR realizou uma edi¢do extraordinaria da
pesquisa TIC Domicilios (CGI.BR, 2020). No inicio da adesé&o ao isolamento social, o
trafego de Internet registrou um pico de cerca de 13,5 terabits por segundo - volume
inédito no pais (CGI.BR, 2020). Também se sobressaiu a exclusdo digital de uma

parcela significativa da populacdo. Como foi visto anteriormente, a barreira do acesso
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vem sendo superada nos ultimos anos. Contudo, hd um segundo nivel de excluséo,
relativo a qualidade do acesso. O uso da Internet exclusivamente por celular,
predominante entre a populacéo de baixa renda, esta diretamente relacionado com
um menor aproveitamento de “atividades culturais, pesquisas escolares, cursos a
distancia, trabalho remoto e utilizacdo de governo eletronico” (CGl.br, 2019, p.366).

Santos e Silveira (2001) apresentam uma espécie de paradoxo que impediria
a solucéo definitiva deste problema: O Estado brasileiro precisa reunir forcas “mais
concentradas e macigas” para operacionalizar a economia globalizada e estar a par
com os paises desenvolvidos. Porém, o preco disso é renunciar fungdes de regulacéo
social, desconsiderando assim tanto a na¢ao quanto o territorio (SANTOS; SILVEIRA,
2001).

Neste interim, as capitais mantém centralidade através de uma nova
conjuntura. Legalmente, a regulacdo normativa do pais reside em Brasilia, através da
criacdo de leis impulsionadoras ou limitadoras de acdo. Contudo, este comando
politico esta subordinado ao mesmo fator que sustenta a posi¢ao hierarquica de Sao
Paulo sobre a vida econdmica nacional: a concentragéo de informacdes e servigos na
tomada de decisdes (SANTOS; SILVEIRA, 2001).

Bases de dados e ferramentas de andlise dispostas nesta dissertacéo
permitem investigar como agentes de poder politico, no caso deputados federais,
direcionaram recursos da maquina publica em um momento de crise sem precedente
no cenario internacional, que acelerou a tendéncia da informatizacdo e contrariou a
de reducédo do papel do Estado na sociedade. Ademais, como estes parlamentares
usaram a popularidade no Twitter e influéncia na Camara para promover suas
agendas. Para compreender melhor estes fenbmenos, sera levantado um histoérico de

como as midias sociais vem sendo utilizadas na politica.
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4 MIDIAS SOCIAIS E POLITICA

A Internet desempenhou um papel importante em todas as eleicbes americanas
desde sua apresentacdo ao publico na década de 1990 - isso evoluiu a medida que
as campanhas tentavam encontrar uma vantagem que Ihes permitisse disseminar
ainda mais suas mensagens (MASCARO; AGOSTO; GOGGINS, 2016). As midias
sociais catalisaram esse processo ao permitir que pessoas nao sO as usassem para
interagir umas com as outras, mas também para ler e compatrtilhar noticias, discutir
eventos importantes e se envolver em todo o tipo de discussdes (YAQUB et al., 2017).

Assim, grandes plataformas como Facebook, Instagram e Twitter se tornaram
indispensaveis a sociedade moderna, mas o Twitter, de longe, virou 0 espaco mais
proeminente para conversas politicas (POSEGGA; JUNGHERR, 2019). Neste servico
de microblog, usuarios publicam e compartilham diariamente um grande volume de
mensagens curtas chamadas “tweets” (MONTI et al., 2013). Segundo Silva (2012a),
o criador deste servigco ndo o reconhece como rede social, mas como uma “rede de
informagdes”. Independente de quao valida é essa afirmagao, cabe considerar o
seguinte: hoje o que se toma por "rede social" parte de sistemas como os do
Facebook, baseados em gostos e relacionamentos pessoais, que enviesam fontes de
informacédo (CHAGAS; TOTH, 2016).

O Twitter ndo esta livre desse dilema. A questdo aqui € que entre 0 usuario e
todo esse contingente esta apenas a funcdo de "seguir'. E claro que existem
mediacdes algoritmicas, sujeitas a alteracdes por parte dos desenvolvedores, porém
o apelo da plataforma esté justo nesse sentimento de estar apenas a "um passo de
distancia" de qualquer pessoa do mundo.

A massiva discussao publica gerada por este contingente provou ser uma fonte
de dados relevante para explorar tendéncias de sentimento e opinides politicas
(MONTI et al., 2013). Além disso, sua Interface de programacéo de aplicacdes (API),
permite que terceiros "dialoguem" com seus servidores. A soma destes fatores faz
com que esta provavelmente seja a midia social mais analisada cientificamente hoje
(POSEGGA,; JUNGHERR, 2019).

A partir de um recurso nativo chamado trending topics, é possivel acompanhar
guais sao 0s assuntos mais discutidos em sua regido. Entrevistas e analises de
conteudo realizadas por Posegga e Jungherr (2019) apontam que a “agenda” de

topicos do Twitter tem pouca ou nenhuma relagdo com a agenda publica e uma
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relacdo um pouco mais forte com a cobertura da midia de massa. Os temas mais
discutidos geralmente sdo polémicas com alto envolvimento de ativistas online, e
fortes criticas ao extremismo de direita e ao populismo. Portanto, é possivel concluir
gue a conversa politica no Twitter € muito mais do que um simples reflexo das
agendas publicas ou da midia (POSEGGA; JUNGHERR, 2019).

Hu et al. (2016) argumentam que esse indice de popularidade pode funcionar,
mas nao contempla toda a atividade da rede pois as postagens mais populares
geralmente sdo produzidas por pequenos grupos de formadores de opinido. Além
disso, esse indicador é passivel de fraudes. Lokot e Diakopoulos (2016) indicam que
até 8,5% das contas podem ser atomatas - muitas dessas servem como vetores
poderosos de spam que manipulam percepcbes no discurso politico (LOKOT;
DIAKOPOULOQS, 2016).

A estratégia de Barack Obama nas elei¢des presidenciais de 2008 foi um marco
no uso do Twitter. A combinacdo de habilidades tecnoldgicas com proezas politicas
articulou um movimento popular que lhe deu a vitéria, mesmo ele sendo um senador
relativamente desconhecido (MASCARO; AGOSTO; GOGGINS, 2016). Desde entéo,
campanhas politicas em todo o mundo passaram a utilizar a plataforma (POSEGGA,
JUNGHERR, 2019).

Em teoria, eleitores obtinham atualizacbes personalizadas dos candidatos e
interagiam diretamente com eles. Na pratica, foi um pouco diferente (MASCARO;
AGOSTO; GOGGINS, 2016). Mascaro et al. (2016) examinaram 53 milhdes de tweets
coletados durante a eleicdo presidencial americana de 2012. Embora a tecnologia de
interacdo entre cidadaos e figuras publicas existisse na época, ela ndo foi totalmente
utilizada. Os candidatos usavam o Twitter apenas para divulgar informacbes de
interesse proprio, ndo dando continuidade na maioria das interagdes. No entanto, os
autores afirmam que o engajamento politico na Internet iria se fortalecer com o
envelhecimento da geracao millenial.

Na eleicdo presidencial dos EUA em 2016, o anuncio das candidaturas foi feito
diretamente no Twitter a fim de gerar mais engajamento online (LE et al., 2017). Yaqub
et al. (2017) analisaram o comportamento de mais de um milhdo de usuarios,
investigando se a plataforma foi usada para compartilhar opinides originais e gerar
debates, ou se poucas opinides foram repetidas continuamente com pouco dialogo.
Naquela ocasido, era de senso comum que os politicos ndo podiam mais ignorar o

papel das midias sociais como um canal de comunicacéo bidirecional para monitorar
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e medir continuamente as reac¢des do publico (YAQUB et al., 2017). No entanto, 0s
resultados deste artigo ndo sdo muito diferentes do estudo de Mascaro et al. (2016).
Em termos de comportamento do usuario, pouco conteudo original foi criado pelos
usuéarios durante as discussfes, e a maioria dos usuarios ndo se envolveu em
conversas diretas entre si.

A campanha de Donald Trump em 2016 usou estrategicamente o Twitter para
desencadear cobertura midiatica. Segundo Wells (2020), o entdo candidato se valia
de posicionamentos populistas, ataques pessoais a oponentes e discursos
xenofobicos na plataforma para se tornar pauta na imprensa. A retomada desta
estratégia nas eleices presidenciais de 2020 levou ao banimento permanente de sua
conta. Em nota, o Twitter justificou esta medida afirmando que o ex-presidente estava
incitando violéncia e difundindo sem provas que as elei¢cdes foram fraudadas (BBC,
2021).

Os Estados Unidos podem ser o principal exemplo sobre o uso politico de
midias sociais, mas estas vem desempenhando um papel cada vez mais significativo
em elei¢bes ao redor do mundo (GORKOVENKO; TAYLOR, 2016; LE et al., 2017).
Consequentemente, o numero de pesquisas sobre esse fenbmeno também aumenta.
A guestao de quao representativa é a base de usuarios do Twitter se agrava em paises
em desenvolvimento, onde grande parte da populacdo ndo tem acesso a Internet
(YAQUB et al., 2017). Dados da pesquisa We are Social (2021) revelam que esta € a
62 midias social mais usada no Brasil.

Outros problemas, como noticias falsas, filtros bolha, mineracdo de dados
pessoais e anuncios politicos direcionados indicam que a midia social esta tendo um
impacto dramatico em diversos processos democraticos (GORKOVENKO; TAYLOR,
2019). Panda et al. (2020) analisaram seu uso na India, concentrando-se em discursos
extremistas. Os autores afirmam que as desigualdades socioecondmicas do pais
ficam evidentes nesta midia social, visto que politicos ndo apenas séo protegidos por
exposi¢cdes que cidaddos comuns podem enfrentar, mas também séo recompensados
por serem controversos ou incendiarios (PANDA et al., 2020). Embora o Estado néo
seja responsavel por incivilidades no Twitter, o legado colonial da india delimita o
posicionamento de seus cidad&dos. O que favorece atores institucionais e reforca
hierarquias existentes. Gonawala et al. (2020) estudaram o impacto de tweets

polarizantes nas elei¢cdes gerais indianas de 2019. Este artigo afirma que as midias
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sociais libertaram os politicos de convencgdes tradicionais de discurso, e acabaram
favorecendo contetdos antagonicos.

Ao lado da india, o Brasil é uma das maiores democracias do mundo, ent&o
entender as necessidades e os assuntos discutidos pelos eleitores € de extrema
importancia, ndo so para politicos e profissionais da &rea, mas também para o cidadao
comum (BERTALAN; SERON RUIZ, 2019). Bertalan e Seron Ruiz (2019) usaram
técnicas de Processamento de Linguagem Natural (PNL) para encontrar os principais
topicos de discussédo em sites politicos brasileiros. Os autores indicam que as redes
de midia convencional ndo sdo mais as Unicas instituicdes com credibilidade popular.
Em todos os lados do espectro politico, as pessoas comecaram nao apenas a
consumir noticias e textos politicos, mas também a produzir seu préprio material. A
principal consequéncia desse novo modelo de midia é a descentraliza¢@o da producéo
de contetdo. Surge assim a oferta de interpretacdes de fatos que, muitas vezes,
contradizem as interpretacdes dadas pelos meios mais tradicionais (BERTALAN;
SERON RUIZ, 2019).

Ray e George (2019) alegam que a prépria imprensa depende cada vez mais
de midias sociais para relatar suas historias. Na visdo dos autores isso é um problema
devido ao grande volume de contetdos tendenciosos, subjetivos por natureza, e
criados com a intencao de atrair trafego online. Para Gorkovenko e Taylor (2016), a
medida que as midias sociais se tornaram a plataforma de discussdo e campanha
politica, todos puderam dar sua opinido, mas ficou mais dificil ser ouvido. Dois
processos se destacam nesse cenario: A influéncia online acaba se concentrando em
peguenos nichos de jornalistas, politicos e especialistas, e tornam-se mais comuns
grupos de pessoas afins, que reforcam as opinides uns dos outros (GORKOVENKO;
TAYLOR, 2019).

Isso vai de acordo com as observacdes de Garcia et al. (2012) sobre 0 sucesso
de campanhas online. Este n&do parte apenas de um simples conceito de popularidade,
baseado em métricas estacionarias como a quantidade de visualiza¢des, mas também
de propriedades dinamicas das comunidades dirigidas. Em Ultima instancia, isso

poderia ser definido pela troca de informagdes entre usuarios (GARCIA et al., 2012).
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4.1 O USO DO TWITTER NA CAMARA DOS DEPUTADOS

A presenca dos deputados federais no Twitter € muito expressiva, seja na
proporcao ou no alcance dos parlamentares conectados a plataforma. Esta afirmacéo
se sustenta a partir da analise de dados desta obra. Contudo, o significado cultural e
politico disso esta além de qualquer abordagem técnica, necessitando reflexdes e
referenciais teoricos adequados. Levando isto em consideragcdo, foram buscadas
publicacdes sobre o papel das novas tecnologias digitais no Poder Legislativo.
Pouquissimas foram encontradas. Na visdo de De Faria (2012), a baixa atividade
deste campo de estudo decorre da tendencia de sobrevalorizar o potencial das
tecnologias digitais, e subestimar o papel das instituicées. Para ndo cometer este erro,
e entender como se configura a funcéo e a influéncia dos deputados federais, foi feita
uma revisao bibliogréfica que relune fatos histéricos e sociolégicos sobre o tema.

O principio da lei como fonte reguladora do poder e das préprias relacdes
sociais € uma noc¢ao iluminista, consagrada pela criacdo de estados democraticos de
direito das nacfes ocidentais modernas, que incluem garantias minimas a vida, a
igualdade e a liberdade (VIEIRA, 2019). Por definicdo, o processo legislativo
expressa nas leis a vontade geral, canalizando diversas perspectivas, visoes e valores
em arranjos institucionais indispenséaveis ao funcionamento da sociedade (DA SILVA,
2010; VIEIRA, 2019). Este ainda exerce uma funcdo de controle, necessaria para
conter a criacdo de poderes soberanos (DA SILVA, 2010).

A primeira Camara de Deputados do Brasil, gerada a partir da Constituicao de
1824, era formada por uma elite politica a servico do rei, e decisiva a organizacédo do
Império, uma vez que fortalecia a unidade nacional mediando conflitos entre as
regides Norte, Nordeste e Sudeste (SCHWARCZ; STARLING, 2015). Segundo
Abranches (2018), ainda que o sistema de representacédo da época fosse omisso as
demandas populares, ao menos as reconhecia a fim de garantir sua legitimidade.

Infelizmente, € preciso destacar que a histéria do pais esta repleta de arroubos
autoritarios, como a ditadura Vargas (1937-1945) e o regime militar (1964-1985),
responsaveis pela intermiténcia de governos democraticos, onde o acesso ao poder
se da através de elei¢cdes periddicas, e governantes sdo responsabilizaveis por meios
juridicos e civis (LAMOUNIER, 2015).

No que toca contemporaneidade, a maior referéncia de participacdo popular na

politica foi a Constituinte de 1987. Schwarcz and Starling (2018) contam que durante
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um ano e oito meses o Congresso se transformou no centro da vida publica nacional,
reunindo diversas associacdes e comités para assentar as bases da democracia
através de instituicdes sélidas e direitos sociais.

Houve também um grande numero de publica¢des académicas sobre o fim do
regime militar. Esta producéo dividia-se em dois campos: trabalhos ancorados no
institucionalismo e aqueles voltados a sociedade civii — ambos fortemente
influenciados pela obra de Habermas (PERLATTO, 2012). Nao é de se surpreender
gue a constituinte seja considerada uma sintese de processos teorizados pelo autor,
como a formacgéo da esfera publica e do Estado democrético de direito (OLIVEIRA,;
CANCADO; PEREIRA, 2010). A Constituicdo de 1988 trouxe avancos significativos
ao campo das politicas publicas, sendo moderna nos direitos, sensivel as minorias
politicas, avangcada nas questdes ambientais, e determinada em limitar o poder do
Estado sobre o cidaddo (ABRANCHES, 2018; SCHWARCZ; STARLING, 2015).

O art. 2° do texto constitucional declara que s&o poderes da Unido,
independentes e harmdnicos entre si, 0 Legislativo, o Executivo e o Judiciario. Estas
trés funcdes fundamentais séo exercidas (nos termos e limites da Constituicdo) por
seus respectivos 6rgaos, a fim de ndo concentrar poder politico e estatal (DA SILVA,
2010)

O Poder Legislativo compreende as regras e 0S processos que envolvem o ato
de produzir leis, sendo exercido pelo Congresso Nacional, composto pela Camara dos
Deputados e pelo Senado Federal (ANDRADE; COUTINHO, 2019). E caracteristica
das constituicdes brasileiras esta estrutura bicameral, onde a Camara geralmente
inicia os projetos de lei e 0 Senado os revisa (DA SILVA, 2010).

Ao todo sédo 513 deputados federais e 81 senadores. As eleicbes da Camara
ocorrem de quatro em quatro anos, a partir de um sistema proporcional, onde os
estados devem ter representacdo equivalente a sua populacdo, ndo podendo ter
menos de oito ou mais de setenta deputados (NICOLAU, 2017). O Senado tem
mandatos de oito anos, e realiza suas elei¢cdes a partir de um sistema majoritario: trés
representantes para cada Estado e Distrito Federal (ANDRADE; COUTINHO, 2019).

Da Silva (2010) encara a iniciativa legislativa como o poder de escolha de
interesses sociais a serem tutelados pela ordem juridica, o que denota uma intima
relacéo entre ideologia e formacao das leis. Este encargo assume o antigo desafio de
manter uma ordem politica e institucional apta a responder a pressfes de uma

sociedade “marcada por heterogeneidades e discrepancias” (VIEIRA, 2019, p.96).
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Segundo Abranches (2018), a resposta a esta conjuntura, desenvolvida a longo
de séculos, resultou no Brasil como Unica democracia moderna a combinar
representacdo proporcional, multipartidarismo e presidencialismo de coalizdo. Este
ultimo conceito, essencial a obra do autor, diz respeito a tenséo do poder central com
os regionais (debatido na se¢éo 3.1 - “O Processo de Informatizagao do Brasil”).

A historia e as regras da politica brasileira seriam, em boa parte, advindas de
uma relacdo de “freios e contrapesos” entre 0os poderes Executivo e Legislativo. O
primeiro, exercido pelo presidente, cujo mandato representa a integragéo dos votos
nacionais, advoga pela centralizagdo. O segundo, na forma de deputados e
senadores, representantes de interesses estaduais, a favor da descentralizacéo
(ABRANCHES, 2018).

Carazza (2018) alerta sobre o custo de funcionamento do presidencialismo de
coalizdo brasileiro. Para manter sua governabilidade, o presidente da Republica faz
diversas concessdes, como nomeacdo de apadrinhados politicos em cargos
importantes e execucdo de emendas parlamentares. Costa (1995) evidencia outra
tendéncia preocupante: 0 executivo evita temas potencialmente conflitantes, mesmo
que relevantes a sociedade, a fim de preservar seu capital politico.

Deste modo, as coalizbes governamentais ndo sdo montadas a partir de ideais
ou projetos de estado, mas por negociatas de votacfes importantes do Congresso
nacional (CARAZZA, 2018). Abranches (2018) acrescenta que a promessa de verbas
a parlamentares se torna a moeda de troca pelo voto em matérias de interesse do
presidente. Esta situacdo estaria tdo naturalizada que a maioria dos senadores e
deputados federais se dedica prioritariamente ao intermédio com a Unido para
obtencdo de recursos. Dada esta conjuntura, “0 manejo do gasto publico sempre
favorece os setores politicamente mais fortes, com as clientelas mais poderosas e
extensas” (ABRANCHES, 2018, p.360).

Esta problemética traz semelhancas a critica de Habermas (2015) as
democracias representativas. De acordo com o autor, neste tipo de governo a
participagdo politica se limita ao recrutamento de quadros de lideranga, o que
neutraliza a agéncia dos cidadaos na formacao de politicas publicas. A partir desta
perspectiva, o intercambio entre os dominios comunicativamente estruturados da
esfera privada e publica se da através de “hipotecas de legitimacao”, alheias a

formacéo da vontade democratica-competitiva (HABERMAS, 2015, p.353).
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Da Silva (2010) aponta que a insatisfagdo com o processo legislativo tem
aumentado nos ultimos anos. Os parlamentos seriam considerados corruptos e
ineficientes por exercerem seus mandatos a revelia dos eleitores, fazendo parte de
jogos de interesses ilegitimos (DE FARIA, 2012). Neste interim destaca-se outra
disformidade da politica brasileira, o clientelismo - troca de favores pessoais, muitas
vezes na forma de beneficios econémicos, por vantagens politicas ou privilégios em
servicos providos pelo Estado (PEREIRA, 2008).

Ainda que eticamente condendveis, estas praticas nem sempre ultrapassam os
limites da lei. Carazza (2018) destaca que comissdes da Camara estratégicas para a
economia (Financas e Tributacdo, Constituicdo e Justica, Relacbes Exteriores),
geralmente sdo dominadas por parlamentares que receberam doacfes de setores
interessados em assuntos que compdem o seu rol de competéncias.

O surgimento e continuidade deste sistema em parte esta relacionado com a
impossibilidade de exercer democracia direta nas sociedades de massa. Contudo,
novas possibilidades de comunicacédo direta e instantanea tém mudado o formato do
debate politico e das esferas publicas, em tese permitindo que a sociedade interaja
mais diretamente com os representantes do Estado (DE FARIA, 2012; SILVA, 2012b).

Diante destas possibilidades, mudancas institucionais que preservam o
funcionamento eficiente e democratico da Camara dos Deputados transparecem
como necessarias ou mesmo inevitaveis (VIEIRA, 2019). Isto implica em ajustar as
organizagdes governamentais para o desempenho da atividade legislativa, de modo
gue esta atenda melhor as necessidades e reivindicacdes da sociedade (DA SILVA,
2010).

Oliveira et al. (2010) reconhecem a formacao de uma esfera publica nos moldes
habermasianos em experiencias como orcamento participativo, conselhos gestores e
féruns tematicos. Contudo, alertam sobre a fragilidades destes mecanismos, alegando
ser preciso um esfor¢go maior, seja conceitual ou empirico, para a efetiva legitimacao
destes espacos. Ndo sao poucas as vozes a favor das tecnologias digitais nos
processos de participacao cidada, visto a “facilidade do contato entre representantes
e representados, a agilidade na circulacdo de informacdes e fortalecimento dos
movimentos sociais” (WU, 2018, p.20)

De Faria (2012) asserta que a internet redimensionou a atividade parlamentar.
Funcdes consideradas simples hoje, como organizar uma enquete entre eleitores,

consistiam antigamente no deslocamento entre cidades ou no registro de cartas e
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telefonemas. Ademais, a prestagdo de contas dos mandatos sé era possivel através
do intermédio de lideres locais ou da midia de massa, nem sempre sujeitos aos
interesses dos eleitores (DE FARIA, 2012). No entanto, como o préprio autor coloca,
esta revolugao néo implicou necessariamente na elevacao da democracia.

Santos e Silveira (2001) ddo um panorama sobre a crescente complexidade do
consumo politico nas metrépoles informacionais, ressaltando que demandas
puramente eleitorais e clientelistas disputam espaco com as mais gerais e sistémicas.
E inegavel que as decisdes legislativas afetam de muitas maneiras a vida cotidiana
de toda a sociedade, alcancando profissionais, empresas, associacdes, familias — e
nao apenas agueles que atuam diretamente na politica (VIEIRA, 2019).

Representar todos os interesses sociais de forma equanime pode muito bem
ser algo impossivel. De Faria (2012) discorre sobre o fracasso de muitas iniciativas de
participacao digital. Neste universo de demandas variadas e descoordenadas, s6 sdo
respondidas as de curto prazo, ou que de alguma maneira beneficiam seu respectivo
parlamentar. Assim, demandas estratégicas e com impacto mais estruturante sobre a
vida coletiva geralmente sdo deixadas de lado (DE FARIA, 2012).

Ainda que seja necessario uma série de rupturas para “atualizar o Legislativo”,
um elemento deve permanecer 0 mesmo: principios, teoricamente estabelecidos,
como o da transparéncia, o do acesso a informacdes, e da participacao de todos os
interessados no debate publico (VIEIRA, 2019).

Habermas indicava, muito antes da revolucédo digital, a necessidade de
conectar decisfes politicas aos fluxos de comunicacdo do cotidiano. E isso sé viria
acontecer se houvesse entendimento genuino entre a esfera civil e governamental
(JERONIMO, 2016). Para Pereira (2008), este processo depende de uma série de
fatores socio-historicos relativos a um continuo processo de nivelamento social.

E possivel fazer dois paralelos aqui. O primeiro concerne as condi¢des
necessarias a “comunidade ideal de comunicagao” da teoria Habermasiana. Wu
(2018) as leva em consideracao ao afirmar que a qualidade da democracia esta sujeita
capacidade de debate livres orientados por argumentos racionais. Ou seja, maior
investimento em educacao, equanimidade etc. O segundo, sobre a qualidade do
acesso a internet e alfabetizagdo digital. Apesar dos diversos obstaculos a serem
superados, o poder publico vem se integrando a internet. Dados da pesquisa TIC
Governo Eletrénico 2019 indicam que 85% de orgaos publicos federais e estaduais e

82% das prefeituras tem perfis nas midias sociais (CGI.BR, 2019).
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Silva (2012b) estuda perfis de deputados federais da 542 Legislatura no Twitter.
As respectivas eleicdes, realizadas em 2010, trouxeram uma mudanca de
compreensao por parte dos politicos brasileiros. Esta midia social ndo serviria para
estender a influéncia obtida por meios de comunicacao tradicionais. Era preciso saber
usa-la para obter reconhecimento e visibilidade (SILVA, 2012b). A autora faz uma
série de observacdes a partir de sua base de dados: muitos deputados abandonam
o Twitter depois do periodo de campanha; deputados bem relacionados em seu
estado, e com elevadas votagdes, ndo necessariamente tem a mesma audiéncia no
Twitter; deputados mais jovens tendem a ser mais participativos; e h& coincidéncia
entre lideranca no Parlamento e lideranca no Twitter. Estas observacdes foram
pertinentes a esta obra, pois deram um ponto de referéncia que possibilitou a
comparacao de resultados e avaliagdo de quanto o uso desta midia social mudou ao
longo de uma década. Antes de chegar a estes resultados, serd apresentado um breve
estudo documental sobre iniciativas de transparéncia do Congresso Nacional e de

terceiros.

4.2 A TRANSPARENCIA DE DADOS PUBLICOS NA CAMARA DOS DEPUTADOS

J& houve iniciativas por parte da Camara dos Deputados para inteirar a
populagado nos processos que regulam a vida coletiva. De Faria (2012) cita o “e-
Democracia”, que nao gerou o resultado esperado devido a baixa escala de
participacdo popular. O autor levanta uma série de hipbteses para explicar a
descontinuidade deste e de outros projetos semelhantes: custo financeiro exacerbado;
inaptiddo para operacionalizar o desenvolvimento de novas tecnologias no ritmo do
mercado; e resisténcia de “grupos politicos mais conservadores” a transparéncia e
interacao digital (DE FARIA, 2012, p.101). Pereira (2008) afirma que a introducao de
mecanismos de accountability é particularmente dificil no brasil devido a historica falta
de distin¢cdo entre publico e privado, e cultura politica que garante certa impunidade
aos representantes populares.

Seja qual for o motivo, a Camara optou, no inicio da década de 2010, por
delegar estas iniciativas a sociedade civil. Esta escolha pode parecer displicente, mas
como coloca De Faria (2012), acabou por ser a mais sensata. Institucionalizar canais
virtuais de participacao diante da ubiquidade de plataformas como o Facebook e o

Twitter seria apenas um desperdicio de recursos publicos, na medida que é possivel
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estimular o interesse da populacdo pelo debate politico a partir delas, como muitos
deputados ja vinham fazendo (DE FARIA, 2012). Atualmente o site da Camara dos
Deputados dispde de diversas informac¢des sobre atividades parlamentares. Esta ndo
€ uma iniciativa isolada, visto que o governo federal, assim como os estaduais e
municipais desenvolveram plataformas digitais de colaborag&o para dar visibilidade,

informar e promover a participagéo politica on-line (JERONIMO, 2016).

Figura 1 — Painel de resultados legislativos da Camara dos Deputados
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Fonte: Camara dos Deputados*

No primeiro painel do site é possivel conferir os resultados legislativos de
qualquer deputado. Nele se encontram visualizacdes de dados sobre “Areas tematicas
mais votadas”, “Plenario” e “Comissdes”. Nos trés casos ha a op¢ao de “Ver todas”,

gue leva uma lista dos projetos de leis respectivos.

4 Disponivel em: https://www.camara.leg.br/transparencia/resultados-legislativos . Acesso em: 15 mai.
2021.
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Figura 2 - Painel de orcamento da Camara dos Deputados
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Fonte: Camara dos Deputados®

No painel referente ao gasto de dinheiro publico, h4 mais opcdes para buscas

personalizadas, permitindo que o usuério filtre por deputados, estados e partidos.

Figura 3 - Painel de Recursos Humanos e Concursos da Camara dos Deputados
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Fonte: Camara dos Deputados®

Na ultima secdo ha um gréfico no estilo treemap com dados sobre a distribuicao

de “Recursos Humanos e Concursos”. Apesar deste tipo de grafico ser utilizado para

5 Disponivel em: https://www2.camara.leg.br/transparencia/receitas-e-despesas . Acesso em: 15 mai.
2021.

6 Disponivel em: https://www.camara.leg.br/transparencia/recursos-humanos. Acesso em: 15 mai.
2021.
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buscas segmentadas, o usuario ndo pode esmiucar mais as distribuicdes
apresentadas.

A Camara dos Deputados também adere a uma politica de Dados Abertos. Isso
significa, em teoria, que qualquer informacéo referente ao trabalho dos parlamentares
esta disponivel ao publico. E possivel fazer uma coleta manual dos dados, baixando
0S respectivos arquivos por ano, ou utilizar a Aplicacéo de Interface de Programacéo
(API), desenvolvida e documentada pela equipe técnica da instituicao.

O site da Camara possui uma se¢ao com projetos de terceiros que utilizam
essa interface. Até o momento 12 projetos sao listados. Destes, 10 tem o objetivo de
informar o publico por meio de newsletters e outras formas de contetdo personalizado.
Dois sdo semelhantes ao propdsito desta dissertacdo. O aplicativo Kan, ainda em fase
de desenvolvimento, permite acompanhar gastos publicos. J& o projeto Atlas Politico
disponibiliza diversas informacgdes de parlamentares, que podem ser buscados a partir

de parametros como nome, cargo, partido e localidade.

Figura 4 — Painel de Classificacdo de Deputados do Atlas Politico
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Fonte: Atlas Politico’
O site também apresenta um sistema de ranqueamento que considera 5
fatores. S&o estes: Representatividade, Campanha Responsavel, Ativismo

Legislativo, Debate Parlamentar e Fidelidade Partidaria.

7 Disponivel em: atlasintel.org. Acesso em: 15 mai. 2021.
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Figura 5 — Painel de Financiamento de Campanha do Atlas Politico
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Outro recurso que se destaca é poder explorar as doacdes de campanha que
levaram o parlamentar a Camara ou ao Senado. O site ainda traz informacdes sobre

processos em que o parlamentar pode estar inserido e sua biografia.

Figura 6 — Painel de Espectro Ideoldgico do Atlas Politico
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Fonte: Atlas Politico
Por fim, ha uma sec¢éo dedicada ao mapa ideoldgico, que possui quatro eixos:

Esquerda e Direita; Oposi¢céao e Governo. O posicionamento dos parlamentares neste
mapa leva em conta fatores como partido, votacoes e projetos de lei.
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7

A deliberacdo de projetos como este € um ponto importante, visto que 0s
mecanismos de prestacdo de contas s6 se tornam realidade quando a cidadania tem
acesso as informacdes e a documentacdo relacionada com as acOes de seus
representantes, “seja para aferir como eles se comportam em suas funcdes
legislativas, na aprovacao de leis e de planos, seja na forma como direcionam 0 uso
do patriménio publico no intuito de atender as necessidades de seus eleitores e da
populacdo como um todo (PEREIRA, 2008, p.42).

Destaca-se aqui a importancia de conectar dois campos: academia e sociedade
civil. Apesar do “jogo legislativo” ser publico, pouquissimas pessoas tem o
conhecimento necessario para julgar acoes e resultados de seus representantes, pois
0s procedimentos parlamentares geralmente sdo herméticos e intrincados para o
observador comum (VIEIRA, 2019).

Segundo Perlatto (2012), a ampliacdo de uma esfera publica renovada
depende tanto da institucionalizacéo de procedimentos democraticos capazes de dar
vazao a argumentos criticos racionais, quanto destes mecanismos, que a tornam mais
porosa aos valores, demandas, reivindicagdes e manifestacdes da sociedade.

Vieria (2019) afirma que a transparéncia do processo decisorio do Legislativo,
proveniente a divulgacdo e andlise de dados do Congresso Nacional, contribui ndo
apenas a teorias sobre parlamento, Direito e democracia, mas também a participacdo
individual coletiva no debate sobre leis e politicas publicas. Levando isto em
consideracao, o estudo das interfaces oficiais da Camara dos Deputados e do Atlas
Politicos auxiliou a conceituar um modelo de andlise proprio, que sera apresentado

no proximo capitulo.
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5 ANALISANDO A ATUACAO PARLAMENTAR E O USO POLITICO DO TWITTER
NO ANO DE 2020

Feito o devido aprofundamento tedrico, deve-se responder quao consistentes
sdo os discursos dos deputados federais no Twitter, se comparados as suas
proposicdes parlamentares, principal problema de pesquisa aqui proposto. Manovich
(2009) afirma que € impossivel entender desenvolvimentos culturais globais usando
ferramentas e métodos tedricos do século XX. A solucao estaria na analise massiva
de dados. Pratica esta que comeca nos anos 1990, a partir dos primeiros motores de
busca na Web, se consolida na década de 2010, junto a crescente base de usuéarios
das midias sociais, e hoje é realizada em tempo real por toda grande empresa
(MANOVICH, 2018).

Para Santos e Silveira (2001), a demanda por mercadorias informacionais
constituiu o chamado “setor quaternario”, voltado ao processamento de dados,
publicidade e propaganda. Os autores, oriundos da geografia, também seguem esta
tendéncia, avaliando que a nocao de territério ndo pode mais ser interpretada somente
por métricas tradicionais, como a densidade demogréfica, pois passou demonstrar
densidades “técnicas, informacionais, normativas e comunicacionais” (Milton Santos,
2001, p.296).

Considera-se que a multidimensionalidade da atuacéo parlamentar, discutida
nos capitulos anteriores, se encaixa perfeitamente nesta definicdo. Portanto, técnicas
de analise de dados, provenientes da linguagem de programacdo Python, foram
empregadas no decorrer desta obra. O fator em comum na grande variedade de
cbdigos utilizadas esta na sua anuéncia a estatistica.

Segundo Agresti e Finlay (2012), o uso da estatistica nas ciéncias sociais se
resume a um conjunto de métodos para obter e analisar caracteristicas de interesse
sobre determinado assunto que, na definicdo dos autores, pode ser descrito como
“‘dados”. A primeira etapa a aplicagcao destes métodos esta no “delineamento”, que
concerne o ato de planejar a coleta e a organizacdo dos dados. A partir deste ponto,
ha dois tipos de analise estatistica voltada a fendmenos sociais: inferencial e
descritiva. Previsdes feitas usando dados se encaixam na inferéncia estatistica.
Representar resultados encontrados, invés de listar todas as informacdes disponiveis,
esta dentro da estatistica descritiva. O surgimento deste campo de estudo se justifica

pelo fato de que dados brutos ndo sé&o faceis de entender. E preciso resumi-los a sua
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forma mais simples através de graficos, tabelas ou métricas, sem que estes percam
seu significado (AGRESTI; FINLAY, 2012). Esta dissertacdo atua apenas no ambito
descritivo. O que nado implica em tentativas de medir a eficacia dos mandatos.
Considera-se que a atuacao parlamentar ndo pode ser resumida a quantidade de
proposicbes aprovadas, ou outras métricas facilmente quantificaveis (ANDRADE;
COUTINHO, 2019). Ainda que este trabalho levante indices e sistemas de
classificacao, estes ndo séo utilizados de forma taxativa, tendo como principal objetivo
remeter o problema de pesquisa proposto.

Grande parte da andlise de dados se deu através de dois arquivos® em formato
notebook, que facilita a escrita e execucao de codigos. O primeiro concerne a coleta
e 0 processamento dos dados, e é apresentado aqui como Apéndice A. O segundo
traz métodos voltados a andlise e visualizacdo de dados, e esta no Apéndice B.

A proxima secéo, referente a metodologia, apresenta um resumo das técnicas
utilizadas. Nela, cada unidade de codigo é referenciada como “célula”, seguido de sua
numeracédo, e nome do apéndice quando necessario. Cabe destacar que o contetdo
dos notebooks ndo é expresso de modo sequencial, tendo em vista a grande
guantidade de informacdes técnicas e o fato de que a ordem das células nem sempre
interfere na obtencdo dos resultados. Deste modo, sdo apresentados 0s pontos
principais a formacé&o do corpus, assim como as dificuldades e solu¢des encontradas
fora do ambito dos notebooks, de forma a ilustrar esta etapa do desenvolvimento da
pesquisa.

Em “Perfis Parlamentares”, ha uma aproximacao geral a base de dados a partir
de perfis dos deputados estudados. Estes sdo apresentados através de tabelas, e
foram elaborados pela sistematizacdo de informacdes demograficas, como género,
etnia, idade e ideologia. Com maior ciéncia sobre a composicédo da Camara, se parte
para o subcapitulo “Consisténcia Tematica”. Nele é destacado o nivel de consisténcia
entre temas recorrentes no ambito parlamentar e na midia social. Para isso foram
gerados graficos de barra e de radar, nuvens de palavras, e outros tipos de
visualizacdes de dados voltadas a destacar o aspecto semantico da amostra.

Préximo a concluséo, o objetivo se torna apontar a relacdo entre redes de
proposicdes legislativas e as formadas a partir de tweets. Na segao “Formagao de

Redes”, tanto a metodologia quanto a forma de representar visualmente as

8 Disponivel em: https://github.com/lorenzo-leuck/esfera-publica-na-era-da-informacao
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informagdes muda ligeiramente. Continua-se no campo da analise descritiva, porém
se acrescenta métricas e conceitos da Analise de Redes Sociais (ARS) e da teoria
dos grafos. Neste ponto, o foco vai do contetdo discursivo ao registro das interagdes

nos meios digitais e legislativos.

5.1 METODOLOGIA

A coleta dos dados consistiu primeiramente no download de todos os materiais
relevantes aos objetivos de pesquisa no site da Camara dos Deputados®. Os arquivos,
em formato csv, foram baixados de modo manual através dos links dispostos na Célula
0.5 do Apéndice A. Desta maneira, a amostra inicial continha seis fontes de dados:

“deputados.csVv”,“proposicoes-2020.csv”,“proposicoesAutores-2020.csv”,
“proposicoesTemas-2020.csv”,“votacoesProposicoes-2020“ e “votacoes-2020.csv’.

O arquivo “deputados.csv” serviu como ponto de partida por conter informacoes
basicas como nome, género e idade de todos deputados federais do Brasil, desde os
tempos da primeira republica. Entretanto, filtrando a base a parlamentares da 562
Legislatura (2019-2023), obteve-se 560 registros. O correto seria 513 (PORTAL DA
CAMARA DOS DEPUTADOS, 2021a). A solucéo encontrada consistiu em baixar as
bases de dados do Tribunal Superior Eleitoral (TSE). Acrescentam-se assim duas
amostras: “candidatos2018.csv” e “bensCandidatos2018.csv”, cujos links também se
encontram na Célula 0.5 do Apéndice A.

Para usa-las, primeiramente foi preciso filtrar “candidatos2018.csv’ a
deputados federais eleitos, procedimento feito na Célula 2.1. A base néo sé tinha o
namero correto de registros, como continha informacdes significativas ao
desenvolvimento da pesquisa, como partido, escolaridade, estado civil, etnia e
ocupacao anterior.

Dois campos exigiram etapas adicionais a fruicdo da analise. A quantidade de
votos, distribuidas por zonas eleitorais na base do TSE, foi alvo de func¢des de
agrupamento e soma através dos registros unicos de cada candidato, como disposto
no codigo da Célula 2.2. O valor dos bens declarados por cada deputado teve
tratamento semelhante, como pode ser visto na Célula 2.10. Pelo fato desta
informacado partir de um arquivo separado, foi necessario executar uma fungédo de

pareamento na célula 2.11.

9 Disponivel em: https://dadosabertos.camara.leg.br/
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As bases de dados do TSE e da Camara foram combinadas através de uma
funcdo que une listas de dados a partir de semelhancas de texto, presente na célula
2.6. Ainda havia um problema. As eleicdes municipais de 2020 trouxeram mudancas
consideraveis ao quadro da Camara. Muitos deputados entraram de licenca para se
candidatar ou ajudar colegas de partido. Ou seja, o resultado das elei¢cdes ocasionou
na abdicacdo de mandatos, ja que alguns se elegeram e outros passaram a exercer
cargos de confianca. Portanto, a base do TSE estaria desatualizada.

Para obter a situagdo dos mandatos, a APl da Camara foi utilizada a partir de
uma funcdo customizada no programa Google Sheets!®. Assim, registros de
deputados que abdicaram de seus mandatos foram substituidos pelo dos seus
suplentes (Célula 2.3 e 2.4). Esta ultima informacdo ndo estava disponivel nos
arquivos nem na API, tendo que ser buscada manualmente no site da Cémara

(PORTAL DA CAMARA DOS DEPUTADOS, 2021b).

Tabela 1 — Efetivacéo de Deputados Federais em 2020

Deputados afastados
Ney Leprevost
Sandro Alex

Paulo Foletto

Onyx Lorenzoni
Manuel Marcos
Nelson Pellegrino
Roberto Pessoa
Josias Gomes
Fabio Faria

Covatti Filho
Tereza Cristina
Jean Wyllys
Margarida Saloméao

Eduardo Braide

Pedro Paulo
Joao H. Campos

Sergio Vidigal

Deputados efetivados
Evandro Rogerio Roman
Reinhold Stephanes Junior
Ted Conti

Marcelo Costa

Leo de Brito

Joseildo Ribeiro Ramos
Danilo Forte

Paulo Magalh&es

Carla Dickson

Ronaldo Santini

Bia Cavassa

David Miranda

Aelton José de Freitas

Josivaldo dos Santos Melo

Marcos Bezerra Ribeiro
Soares

Milton Coelho

Neucimar Ferreira Fraga

10 Disponivel em: https://github.com/lorenzo-leuck/chamada-apis-googlesheets
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Alexandre Serfiotis Pedro Augusto Palareti
Jodo Henrique Caldas Pedro Torres Brandao Vilela

Edmilson Rodrigues  Viviane da Costa Reis

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

Na Tabela 1 se encontra a relacdo entre deputados afastados, seja por licenca
ou cassacao de mandato, e os efetivados, temporariamente ou de modo definitivo, no
ano de 2020. A API também foi utilizada para conseguir o partido atual dos deputados,
visto que houve mudancas no quadro desde 2018. O site Congresso em Foco
(SARDINHA; COSTA, 2019) foi a referéncia para situar o espectro ideolégico em
‘esquerda’, “centro” e “direita”. Estas informagdes foram pareadas na base de dados
a partir da Célula 2.12.

Ainda que o arquivo original “deputados.csv” contivesse um campo destinado
a links de midia social, este ndo distinguia entre os perfis de cada plataforma, e em
muitos casos estava desatualizado. Portanto, assim que constituida a lista definitiva
de deputados, o script da Célula 2.7 foi rodado para encontrar seus respectivos perfis
no Twitter. Os resultados foram comparados com um levantamento feito pelo site
Auditoria Cidada (2020). Todos os registros de deputados sem perfis no Twitter foram
conferidos posteriormente por buscas no Google.

Depois de encontrar todos os perfis oficiais, uma série scripts acessou a API
do Twitter para registrar o numero de seguidores e de publicacbes dos deputados
(Célula 2.8), e armazenar os tweets com suas respectivas métricas de
compartilhamentos e curtidas (Célula 5.1). Este procedimento resultou em um arquivo
json por conta, contendo até 3 mil publicacdes. Na Célula 5.2 estes sdo concatenados
em um unico arquivo, intitulado “tweets2020.csv’.

Todos os codigos de coleta de dados nesta midia social partiram de funcbes
da biblioteca tweepy, e adaptacdes do repositério TweetUtils!t. Estes trechos do
trabalho so funcionam se a Célula 0.4 for executada com chaves de API do Twitter,
gue podem ser requisitadas no portal de desenvolvimento da plataforma??.

O processamento dos arquivos “proposicoes-2020.csv”, “proposicoesAutores-
2020.csv”, e “proposicoesTemas-2020.csv”’, essencial a secgdo “Consisténcia

Tematica”, foi a que mais apresentou dificuldades técnicas. Antes de partir ao manejo

11 Disponivel em: https://github.com/DAVINTLAB/TweetUtils
12 Disponivel em: https://developer.twitter.com/en/portal/petition/academic/is-it-right-for-you
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dos dados, foi preciso entender, a partir de fundamentacgéo tedrica, do que estes se
tratam.

De acordo com Andrade e Coutinho (2019), proposicdo parlamentar € toda
matéria sujeita a deliberacdo na Camara dos Deputados. Nem toda proposicéo resulta
em norma juridica, porém toda proposi¢ao é o instrumento no qual os parlamentares
formalizam suas ideias e propostas. Atualmente, existem oito tipos de proposicoes:
“a) proposta de emenda a Constituicdo; b) projeto; c) emenda; d) indicagao; €)
requerimento; f) recurso; g) parecer; e h) proposta de fiscalizacdo e controle”
(ANDRADE; COUTINHO, 2019, p.43).

Devido a impossibilidade de ler e ordenar as milhares de proposicdes presentes
na amostra, esta dissertacao se valeu do sistema de classificacao oficial da Camara
dos Deputados, expresso nos campos “TEMA” e “KEYWORDS”. O primeiro passo
para utilizacdo dos dados ocorreu na Célula 3.1, que combinou os trés arquivos a
partir do identificador “idProposicao”. Isso nédo foi suficiente, pois cada arquivo possuia
um ordenamento proprio.

Em “proposicoes2020.csv” (29.626 linhas), ficam todas as proposi¢des do ano,
porém ha mudltiplos registros para cada uma, devido diferentes redacdes dos textos
no decorrer dos tramites legislativos. Este € o arquivo que detém o campo
‘KEYWORDS”. Somente 5.594 linhas (18,88%) o tem preenchido. Neste conjunto,
Projeto de Lei (PL) e Projeto de Decreto Legislativo (PDL) sdo as categorias mais
recorrentes.

O arquivo “proposicoesTemas2020”, que contém o campo “TEMAS”, conta com
18.910 linhas, porém o numero de proposic¢des Unicas é 8.616. Projeto de Lei (PL) é
o tipo de proposi¢cdo que mais se repete, seguido por Requerimento de Informacao
(RIC). Cabe destacar aqui que o conjunto de proposi¢cdes com “KEYWORDS” esta
contido no de temas. Ou seja, toda linha com “KEYWORDS” no arquivo
“proposicoes2020.csv” tem uma correspondente no “proposicoesTemas2020.csv”,
sendo que o inverso nao se aplica.

Ja “proposicoesAutores-2020.csv” se mostrou 0 arquivo mais volumoso, com
55.360 linhas. Esta diferenca de tamanho se explica pela forma como dispbe suas
informacdes. Se, por exemplo, um projeto de lei tiver cinco autores, este sera
representado em cinco linhas.

Para solucionar as diferentes ordenacfes de dados foram executadas, na

Célula 3.2, funcbes de agrupamento e de filtro que retornaram o arquivo “db-
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proposicoes.csv”’. Este, formado apenas por proposicfes Unicas que tivessem o
campo dos temas preenchido (e consequentemente o de Keywords), e com o0s
registros de coautoria separados por virgula.

Comparado a outras amostras, o processamento de “votacoesProposicoes-
2020.csv“ e “votacdes.csv’ se mostrou relativamente simples. O primeiro arquivo
continha o resultado das votacdes feitas em 2020, o segundo a identificacdo do que
foi votado. Deste modo, na Célula 4.2 se executa uma funcéo para combina-los.

Diversos arquivos compuseram o fluxo de trabalho da analise quantitativa. E
importante destacar que cada arquivo, individualmente, ndo seria capaz de entregar
os resultados esperados. A articulacdo da metodologia utilizada partiu primeiramente
da conexao entre estas diferentes partes para formar bases de dados de facil consulta
e adaptaveis a filtros, agrupamentos e diversas outras funcbes necessérias ao

decorrer desta obra.

Figura 7 - Conexdes entre as bases de dados

proposicoesAutores-2020

proposicoes-2020 proposicoesTemas-2020

deputados-camara . . -
deputados-tse votacoesProposicoes-2020

ideclogia-partidos votacoes-2020

tweets-2020

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

A Figura 7 ilustra o processo de concatenacdo do material, ndo representando
em stricto sensu a ordem das operacdes. O primeiro retangulo se refere a tabela de
deputados montada a partir do arquivo e da APl da Camara. Através das colunas
“‘“NM_URNA” e “Nome Deputado” se estabeleceu uma conexao com “deputados-tse”,
gue proveu 0 numero correto de registros a base de dados. A ligagdo com “ideologia-
partido” se deu por “PARTIDO_ATUAL” e “Partido”. Ja “tweets-2020” foi conectado
através dos campos “PERFIL_TWITTER” e “screen_name”. Por meio da coluna
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“‘ID_DEPUTADO?”, forma-se uma conexao com “proposi¢des-2019”. Esta, por sua vez,
estd ligada com “proposicoesAutores-2020”, “proposicoesTemas-2020” e
“votacoesProposicoes-2020” por meio de “ID_PROPOSICAO”. A ultima tabela
estabelece uma conexdo com “votacoes-2020.csv” através de “ID_VOTACAOQO”.

Isto resume os procedimentos realizados na etapa de coleta e processamento
de dados. No restante do capitulo serdo descritas etapas adicionais, desenvolvidas e
executadas através do notebook de andlise e visualizacdo de dados, presente no

apéndice B.

5.2 PERFIS PARLAMENTARES

Este subcapitulo levanta o perfil de deputados federais, tanto em um ambito
geral quanto no subconjunto do Rio Grande do Sul, a partir da sistematizacdo das
informacdes demogréficas presentes na amostra estudada. De Faria (2012) afirma
gue para entender o sistema representativo é preciso estudar o comportamento dos
parlamentares, sujeito a pressées e influéncias de diversas naturezas. Este trabalho
da um passo atras, representando quem séo os parlamentares antes de procurar por
padrdes no seu comportamento. E importante tomar ciéncia dos diferentes grupos que
compde a Céamara devido a uma especificidade em voga “desde os tempos do
império”: a maioria, ja estabelecida no condominio do poder, tende a manter posicao
e usa-la na defesa dos seus interesses (ABRANCHES, 2018).

As Caracteristicas predominantes da atual legislatura trazem o seguinte perfil:
homem (84,80%), branco (75,63%), entre 40 e 55 anos (40,54%), casado (69,98%),
com ensino superior completo (55,36%) e ocupacao anterior de deputado (44,25%).
Apenas 78 das parlamentares (15,2%) sdo mulheres. O numero de deputados
autodeclarados pardos, negros, amarelos e indigenas é 125, o equivalente a 24,37%
da Camara.

Neste conjunto somam-se 99 deputados pardos (19,30%), 23 negros (4,48%),
2 amarelos (0,39%) e 1 indigena (0,19%). Joénia Wapichana (Rede-RR) é a primeira
mulher indigena no cargo de deputada federal (PORTAL DA CAMARA DOS
DEPUTADOS, 2018a). A parlamentar foi eleita com 8.491 votos, menor resultado da
eleicdo de 2018. Estes indices representam uma diversidade maior do que a da
legislacdo anterior (PORTAL DA CAMARA DOS DEPUTADOS, 2018a, 2019).
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Outro fator de destaque € o percentual de novos deputados em atividade. A
Camara dos Deputados divulga que o indice de renovacdo parlamentar da 562
Legislacéo foi de 47,30%, o maior desde a redemocratizacdo do pais (PORTAL DA
CAMARA DOS DEPUTADOS, 2018b). A mudanca do quadro parlamentar, em
decorréncia das eleic6es municipais de 2020, elevou o indice para 48,73%.

Dos 33 partidos registrados atualmente, 24 possuem deputados eleitos. O PT
e o PSL estdo empatados no topo com 53 deputados (10,33% cada). E importante
frisar aqui que a Constituicdo concentrou o controle do processo legislativo na
presidéncia da Camara e do Senado e nas liderangas partidarias (ABRANCHES,
2018). Contudo, o sistema de partidos ndo expressa necessariamente uma divisdo
profunda no campo ideolégico ou na estrutura social, apresentando diferencas
programaticas que poderiam ser traduzidas em um numero menor de legendas
(NICOLAU, 2017). A distribuicdo do espectro ideolégico desta legislacdo, gerada a
partir da classificacdo do site Congresso em Foco, aponta que 273 deputados
(53,22%) séao de direita, 142 (27,68%) de esquerda e 98 (19,10%) de centro.

Um dultimo dado importante para este levantamento € a porcentagem de
deputados que possuem conta no Twitter: 96,30%. Isso confirma a possibilidade de
interacdes e debates envolvendo quase todo o parlamento na plataforma. Entretanto,
a predominancia do numero de contas registradas ndo implica no uso ou na
importancia do Twitter no contexto da Camara dos Deputados, visto que diversos
parlamentares tiveram poucos tweets ou sequer publicaram durante o periodo

estudado.

Tabela 2 — Caracteristicas gerais da Camara dos Deputados

Homem
Género (435 || 84.8%)
Branca
Cor/Raca (388 || 75.63%)
Entre 40 e 55
Faixa etaria (208 || 40.55%)
Casado
Estado Civil (359 || 69.98%)
Superior
Escolaridade (284 || 55.36%)
Deputado
Ocupacéo anterior (227 || 44.25%)
PSL

Partido (53] 10.33%)
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Direita

Ideologia (273 ]| 53.22%)
Sim

Tem Twitter (494 || 96.3%)
SP

Estado (70 || 13.65%)
Sudeste

Regido (179 || 34.89%)
Sim

Reeleicdo (263 || 51.27%)

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

A Tabela 2 retne as informacdes apresentadas anteriormente, evidenciando o
namero de deputados e porcentagens especificas a cada caracteristica. O método
utilizado aqui consiste em funcdes de moda para encontrar os valores mais
recorrentes nas colunas (Célula 1.3 — Apéndice B). Para aplica-lo ao subconjunto de
deputados gauchos, foi executada uma fungéo de agrupamento, que redistribui a base
de dados a partir de suas respectivas células (Célula 1.2). Outra etapa foi necessaria,
visto que quatro colunas sdo numéricas (Valor dos bens declarados, quantidade de
votos, numero de tweets e nimero de seguidores). Lidar com estes campos exigiu 0
uso da fungdo qcut, que gera grupos igualmente distribuidos a partir das faixas de
dados escolhidas (Célula 1.05). Na Tabela 3 se encontram as definicbes dos novos

compartimentos.

Tabela 3 — Compartimentos Numéricos

Compartimento Valor

Declaracdo de bens
Até R$38 milhdes

(G1) R$1.892.000 A R$38.844.000

Até R$1 milhdo e 892

mil

(G2) R$938.000 A R$1.892.000

Até R$938 mil

(G3) R$407.000 A R$938.000

Até R$407 mil

(G4) R$900 A R$407.000
Votos

Até 1 milhdo e 843 mil

(G1) 115.000 a 1.843.000

Até 115 mil

(G2) 87.000 a 115.000

Até 87 mil

(G3) 60.000 a 87.000
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Até 60 mil
(G4) 8.000 a 60.000

Seguidores no Twitter
Até 1 milhdo 988 mil

(G1) 15.350 a 1.988.000
Até 15 mil e 350

(G2) 4.200 a 15.350

Até 4 mil e 200

(G3) 1.150 a 4.200

Até 1.150

(G4) 0a1.150

Ndmero de tweets
Até 114 mil e 966

(G1) 8.475 A 114.966
Até 8 mil e 475

(G2) 2.849 A 8.475
Até 2 mil e 849

(G3) 586 a 2.849

Até 586

(G4) 0a586

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

Estes procedimentos possibilitam a exploragéo dos dados a partir de qualquer
segmento escolhido. Seguindo a linha de pesquisa proposta por esta dissertagcéo, a
amostra foi filtrada pelo campo “ESTADO_ELEICAQ”, tendo como parametro “RS” -

isto é, por deputados federais eleitos pelo estado do Rio Grande do Sul (Célula 1.4).

Tabela 4 — Perfil dos deputados galchos

Homem
Género (28 1] 90.32%)
Branca
Cor/Raca (31 ]] 100.0%)
Entre 55 e 70
Faixa etaria (13 || 41.94%)
Casado
Estado Civil (18 ]| 58.06%)
Superior
Escolaridade (14 1] 45.16%)
Deputado
Ocupacéo anterior (17 ]| 54.84%)
PT
Partido (5] 16.13%)
Direita
Ideologia (14 1] 45.16%)
Sim

Tem Twitter (29 ]] 93.55%)
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Sim
Reeleicao (18 ]| 58.06%)

Até R$407 mil
(G4)
Declaracéo de bens (11 ]] 35.48%)

Até 115 mil
(G2)
Votos (16 || 51.61%)

Até 4 mil e 200
(G3)
Seguidores no Twitter (13 || 41.94%)

Até 114 mil e 966
(G1)
Numero de Tweets (13 ]| 41.94%)

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

Percebe-se, através da Tabela 4, que as caracteristicas gerais deste
subconjunto ndo diferem substancialmente as do ambito geral. Em certos casos,
pronunciam-se ainda mais. A porcentagem de homens eleitos fica em 90,32% (28 de
31 deputados). No quesito “Cor/Raca: Branca”, chega a 100%, marcando zero
diversidade racial na 562 legislacao.

Entre os fatores distintos encontram-se a faixa etaria, onde prevalece
deputados mais velhos (Entre 55 e 70 anos) e PT como maior partido, tendo 5 de 31
deputados (16,13%). Direita continua sendo a ideologia dominante, ainda que tenha
um percentual menor do que do quadro geral (45,16%). Nota-se outras diferencas
sutis, como menor proporcionalidade de deputados com ensino superior (45,16%) e
maior numero relativo de recorréncia no cargo (58.06%).

Os compartimentos numéricos contam que ha mais deputados no menor
guadrante de renda (35.48% com até R$407 mil em bens declarados). A prevaléncia
do segundo maior grupo em numero de votos (51.61% com até 115 mil) € um reflexo
do alto indice de recorréncia parlamentar, evidenciando que deputados previamente
eleitos tendem a manter ou aumentar suas bases.

93,55% dos deputados deste subconjunto tém conta no Twitter, percentual 3
pontos menor que o do ambito geral. O uso da plataforma é um fator determinante,
visto que 41.94% despontam a maior métrica possivel, com até 114 mil e 966 tweets
publicados. Contudo, a influéncia destes parlamentares néo se destaca, pois 13 de 31
(41.94%) tinham até 4 mil e 200 seguidores no momento da coleta, segundo pior

compartimento desta categoria.
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Concluido o levantamento do perfil da bancada gaucha, cabe esclarecer alguns
conceitos utilizados daqui para frente. Como foi dito na sec¢éo sobre a metodologia, a
lista sobre a orientacéo ideologica dos deputados veio de um levantamento do site
Congresso em Foco. Por meio dos métodos aqui apresentados, € possivel basear
nogcdes sobre “Esquerda”, “Centro” e “Direita” a partir de caracteristicas gerais

decorrentes do levantamento de perfis.

Tabela 5 — Perfis por ideologia

Centro Direita Esquerda
Género Homem Homem Homem
Cor/Raca Branca Branca Branca
Estado Civil Casado Casado Casado
Escolaridade Superior Superior Superior
Ocupacao anterior Deputado Deputado Deputado

Faixa etéaria Entre 40 e 55 Entre 40 e 55 Entre 40 e 55
Partido MDB PSL PT
Estado MG SP SP
Regido Sudeste Sudeste Nordeste
Reeleicao Sim N&o Sim
Até R$1
milhdo e 892
Declaragéo de mil Até R$38 milhdes Até R$938 mil
Bens (G2) (G1) (G3)
Até 1 milhdo e 843
Até 60 mil Até 115 mil mil
Votos (G4) (G2) (G1)
Até 1 milhdo 988 mil
(G1)
Seguidores no Até 4 mil e Até 1.150 Até 15 mil e 350
Twitter 200 (G3) (G4) (G2)
Até 2 mil e
849 Até 586 Até 114 mil e 966
Ndmero de Tweets (G3) (G4) (G1)

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

Os perfis por ideologia ndo quebram o conjunto de caracteristicas referente a
Género, Cor/Raca, Estado Civil etc. No entanto, alguns fatores ainda podem ser
destacados. Os partidos mais frequentes sdo MDB, PSL e PT. A esquerda € o unico
campo onde a maioria ndo é milionaria e ha os maiores valores possiveis em votos e

meétricas digitais. A direita, o inico onde predominam deputados de primeiro mandato
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e maior compartimento de bens (Até R$38 milhdes). O agrupamento de votos que se
destaca ¢ o G2 (Até 115 mil) e as métricas digitais tem o0s piores agrupamentos
possiveis. Ja o centro desponta o Ultimo compartimentos de votos (Até 60 mil), mas
supera a direita nos quadrantes do Twitter.

A partir da Tabela 5 é possivel afirmar que proporcionalmente a Esquerda tem
mais “influenciadores digitais” do que a direita. Nao seria correto dizer o mesmo com
numeros absolutos, visto que na distribuicdo de seguidores G1 consta: Direita (58 /
47,54%), Esquerda (54 / 44,26%) e Centro (10 / 8,19%). Muito menos concluir que a
Esquerda domina o Twitter. Mesmo que este campo ideoldgico tivesse o maior valor

absoluto, faltaria considerar que o nivel de influéncia é diferente para cada deputado.

Tabela 6 — Deputados com maior namero de seguidores no Twitter - Geral

Nome Seguidores Ideologia
1 Eduardo Bolsonaro 1.988.692 Direita

2 Marcelo Freixo 1.526.223 Esquerda
3 Carla zambelli 1.138.247 Direita
4 Rodrigo Maia 953.604 Direita

5 Gleisi Hoffmann 779.286 Esquerda
6 Bia Kicis 763.075 Direita
7 Pr. Marco Feliciano  666.725 Direita
8 Aécio Neves 636.175 Centro
9 Sargento Fahur 618.711 Direita
10 Kim Kataguiri 608.447 Direita

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

A Tabela 6 mostra os dez parlamentares com o0 maior niumero de seguidores.
Em primeiro lugar esta Eduardo Bolsonaro (PSL), e em segundo Marcelo Freixo
(PSOL). A distribuicéo de ideologia aqui €: Direita (7), Esquerda (2) e Centro (1).

Tabela 7 — Deputados com maior numero de seguidores no Twitter — Rio Grande do Sul

Nome Seguidores Ideologia
1 Maria do Rosério 399.436 Esquerda
2 Marcel van Hattem 367.196 Direita

3 Paulo Pimenta 362.908 Esquerda
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4 Osmar Terra 334.959 Centro
5 Bibo Nunes 175.762 Direita
6 Fernanda Melchionna 121.852 Esquerda
7 Henrique Fontana 63.158 Esquerda
8 Bohn Gass 42.769 Esquerda
9 Sanderson 37.229 Direita
10 Pompeo de Mattos 15.609 Esquerda

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

Na Tabela 7 sdo apresentados os dez deputados gaichos com o maior nUmero
de seguidores no Twitter. Maria do Rosério (PT) estd em primeiro, e Marcel van
Hattem (NOVO) em segundo. Na distribuicdo ideolégica a Esquerda fica em destaque
(6), seguida pela Direita (3), e Centro (1). Mais uma vez € preciso reavaliar conclusées
vagamente baseadas em dados. Estes resultados n&o indicam que a direita domina o
guadro geral da Camara, e a esquerda o ambito Estadual. Posteriormente sera
mostrado, a partir de dados de publicacBes e formacdes de rede, que o desempenho
e o0 alcance dos espectros ideoldgicos variam a cada contexto.

Feitas estas consideracdes, resta aproximar a andlise quantitativa aos objetivos
desta obra, i.e., comparar pragmaticamente o conteddo das proposicdes
parlamentares ao dos tweets, e observar como a dindmica intrinseca da formacao de

leis reflete nas interacdes do site de rede social.

5.3 CONSISTENCIA TEMATICA

Esta subsecédo investiga o quanto temas de proposi¢cdes parlamentares de
2020 incidiram nos posicionamentos e mobilizacdes digitais dos seus respectivos
autores. O termo “Consisténcia Tematica” remete ao grau de similaridade entre estas
duas areas de atuacao e manifestacdo. Esta investigacdo se baseou primariamente
no sistema oficial de classificacdo das proposic¢oes, dividido entre temas e palavras-
chave, e na coleta de publica¢des do Twitter.

Os procedimentos de analise comegam na Célula 2.1, que carrega 0 arquivo
“db-listaDeputados.csv”, obtido no notebook anterior. Na seguinte é executado um
filtro que mantém apenas proposi¢cdes com tipo de autor “Deputado”, deixando de fora

orgaos publicos e entidades néo discutidas nesta dissertacdo, e na categoria “Projeto
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de Lei”, que contém o maior numero de registros com temas e palavras-chave
preenchidos, e que mais contempla os objetivos de pesquisa aqui propostos.

Na Célula 2.3 é feita uma funcdo de agrupamento, tendo como parametro o
campo “idDeputadoAutor”. Isto resultou em uma tabela com 453 linhas, onde cada
uma contém o codigo de determinado deputado, e todas as informacdes sobre os
projetos que publicou, separada por virgula. Na mesma Célula, esta € unida com a
base de dados “db-deputados.csv”’ a partir do campo “idDeputadoAutor”, a fim de
integrar informacdes referentes aos perfis parlamentares.

Como foi visto anteriormente, 494 dos 513 deputados federais (96,30%) tem
perfil no Twitter. Em dezembro de 2020, quando a coleta de dados foi feita, era
possivel resgatar apenas 3.000 publicacdes por perfil devido a restricbes na APl da
plataforma. Isso resultou em um total de 1.021.532 tweets. No recorte temporal deste
trabalho (01/01/2020 a 29/12/2020) o numero fica em 349.362. Apenas publicacdes
autorais foram consideradas nesta subsecdo. Isto €, todos os retweets foram
removidos (Célula 2.4), para trabalhar somente com posicionamentos e opinides dos
deputados no ano de 2020. Isto reduziu o nimero de tweets a 285.726.

A fungcdo de agrupamento foi usada mais uma vez para associar texto e
métricas das publicacbes para cada linha/perfil (Célula 2.5). Feito isto, a nova tabela
€ unida com a anterior através do campo “PERFIL_TWITTER”. Desta vez, a funcéo
foi executada no modo inner. Ou seja, ficou apenas a intersecédo das duas tabelas,
resultando assim em 370 linhas (Célula 2.6). Isso significa que apenas 72,12% da
Camara dos Deputados proporcionou condicdes necessarias para o tipo de andlise
proposto (ao menos uma proposicao e tweet publicado no ano de 2020). Diante desta
reducdo, exportada ao arquivo “usuarios-proposicoes.csv”, foi produzido mais um

perfil a fim de investigar se houve mudangas nas caracteristicas predominantes.

Tabela 8 — Comparacdao entre perfil geral e o de consisténcia temética

Toda base de dados  Consisténcia tematica

(513 deputados) (370 deputados)
Homem Homem
Género (84,79%) (83,51%)
Branca Branca
Raca (75,63%) (77,29%)
Entre 40 e 55 Entre 40 e 55
Idade (40,54%) (40,00%)
Casado Casado

Estado Civil (69,98%) (69,72%)
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Deputado Deputado
Ocupacéao anterior (44,24%) (42,70%)
Superior Superior
Escolaridade (55,36%) (53,51%)
PSLe PT PT
Partido (10,33% cada) (13,78%)
Direita Direita
Ideologia (53,21%) (48,64%)
Sim Nao
Recorréncia (51,26%) (53,24%)
SP SP
Estado (13,64%) (14,59%)
Sudeste Sudeste
Regido (34,89%) (36,21%)
Até R$407 mil (G4)
Agrupamento Bens (25,67%)
Até 87 mil (G3)
Agrupamento Votos (26,21%)
Até 15 mil e 350 (G2)
Agrupamento Seguidores (30,54%)
Até 114 mil e 966 (G1)
Agrupamento Numero de tweets (30,81%)

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

O novo perfil é ligeiramente diferente do anterior. No conjunto original, PT e
PSL estdo empatados em primeiro lugar, com 10,30%. Agora PT é o que prevalece,
com 13,78%. No quesito da recorréncia parlamentar também houve mudancas. 263
dos 513 deputados (51,26%) ja cumpriram outros mandatos. A partir deste filtro, a
relacdo se inverte. 197 dos 370 deputados (53,24%) estdo em seu primeiro mandato.

Os agrupamentos numéricos da primeira coluna estdo vazios, pois todos os
valores séo proporcionais (25,00%). Na segunda coluna, Agrupamento de Bens (G4)
e de Votos (G3) se destacam por margens inferiores a 2,00%. As métricas digitais,
representadas nos agrupamentos de seguidores e numero de tweets, sdo mais
significativas. Na coluna da esquerda Numero de seguidores (G2) fica com 30,54% e
Numero de Tweets (G1) com 30,81%. O motivo da prevaléncia destes agrupamentos
é o filtro utilizado anteriormente. A remog¢&o de usuarios que ndo publicaram tweets
em 2020 deixou este conjunto com uma maior propor¢do de usuarios ativos e
influentes na plataforma. Antes de se aprofundar nestes dados, é preciso de mais

proximidade com a distribuicdo geografica da Camara dos Deputados.
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Figura 8 — Quantidade de Deputados Federais por Estado
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Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

A revisao de literatura apresentada na seg¢ao “O uso do Twitter na Camara dos
Deputados” revelou que o numero de deputados federais por Estado foi definido por
um célculo demografico estipulado na Constituicao de 1988. A Figura 8 foi gerada a
partir da contagem de deputados na tabela “db-deputados.csv”, através do campo
‘ESTADO_ELEICAQ”, correspondendo a distribuicdo geografica oficial. Em primeiro
lugar, alcangando 70 cadeiras (nUmero maximo por estado), estd Sdo Paulo. Em
seguida, Minas Gerais e Rio de Janeiro, destacando a centralidade da regido sudeste.
Aqui o Rio Grande do Sul se encontra na quinta posi¢cao, com 31 deputados. As barras
de Rondbnia a Roraima dividem o ultimo lugar com apenas 8 deputados, nimero

minimo de cadeiras conforme a Constitui¢&o.
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Figura 9— Quantidade de Deputados Federais com proposi¢cdes e tweets em 2020
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Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

A funcéo de contagem por Estado é replicada na Figura 9. Desta vez, o método
se restringe aos 370 deputados Federais que submeteram proposicdes e publicaram
tweets em 2020, filtro exportada no arquivo “usuarios-proposicoes.csv”’. O fato de a
ordem dos dados manter certa consisténcia coincide com uma observagédo feita
anteriormente: caracteristicas predominantes tendem a se repetir, mesmo diante de
filtros e outras operacdes de agrupamento. Este é 0 caso para 0s seis primeiros
Estados em namero de deputados, que permaneceram em suas posigdes. A partir do
sétimo lugar se evidenciam algumas diferencas. E entre os 11 Estados com o nimero
minimo de deputados, contudo, que a grande heterogeneidade da base de dados
aparece. Nesta selecdo, apenas dois (Distrito Federal e Paraiba) mantém seu nimero
original. Percebe-se, também, Mato Grosso, Rondbnia, Alagoas e Acre nas ultimas
posicdes, apresentando apenas metade de suas bancadas. A fim de explorar melhor
estas relacdes, foi gerada uma nova visualizacéo de dados.
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Figura 10 — Proporcéo de Deputados Federais com proposi¢cdes e tweets em 2020
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Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

A Figura 10 surgiu da necessidade de refinar o método apresentado
anteriormente. Desta vez, a funcdo de contagem foi seguida pela divisdo dos seus
resultados com o numero original de deputados. Esta etapa permitiu comparar os
Estados mais ativos no modelo de analise de modo proporcional, garantindo melhores
indicadores de cultura politica. Em primeiro lugar, atingindo 100%, esta o Distrito
Federal. Pode-se imaginar que o fato desta bancada se situar na capital do pais incida
em uma maior atividade parlamentar e sintonia com as midias sociais. Em segundo e
terceiro lugar estdo Sergipe e Amazonas, respectivamente. Até a sétima posicao (Rio
grande do Sul) despontam somente estados das regifes Norte, Nordeste e Sul. A
guebra da preponderancia geografica, acentuada na regido Sudeste, da indicio as
particularidades inerentes a cada Estado. E possivel explorar os ambitos legislativos
e digitais de diversas maneiras.

A linha de pesquisa escolhida se baseia no indice de Consisténcia Temética —
métrica criada para representar o grau de semelhanca entre proposicoes
parlamentares e tweets. A Tabela 9 exemplifica este procedimento, trazendo as
colunas “KEYWORDS_PLS”, “KEYWORDS_TWEETS” e “INTERSECAQ” referentes

ao Deputado Acéacio Favacho, primeiro em ordem alfabética no conjunto.
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Tabela 9 — Exemplo de andlise de consisténcia tematica

Deputado Acacio
Favacho

lei federal enfrentamento emergencia saude publica internacional espii
autorizacao estado ente federado distrito municipio aplicacao recursos leilao
petroleo regime cessao onerosa combate pandemia coronavirus social fundo
fiscalizacao telecomunicacoes fistel financiamento medidas surto 2019 planos
proibicao reajuste suspensao rescisao unilateral plano calamidade livre
comercio vista alcbv roraima dispensa declaracao saida temporaria dst
veiculo automotor isencao tributaria imposto produtos industrializados ipi
desburocratizacao tributacao concessao auxilio emergencial financeiro
condutor auxiliar transporte escolar passageiros turista cobranca parcela

12 Proposi¢cdes consorcio aquisicao contrato segurosaude profissional deducao base caculo

parlamentares renda fisica irpf despesa equipamento protecao individual complementacao

161 palavras servicos qualquer natureza iss operacoes relativas circulacao mercadorias
prestacoes interestadual intermunicipal comunicacao icms programa
economica ppe emissao letra financeira tesouro guerra Iftg especial nacional
fetn credito fce recuperacao fre nota ncre ministerio economia reducao
atividade empresa movimentacao conta vinculada fgts garantia tempo
servico disciplinamento procedimento interrupcao fornecimento energia
eletrica falha sistema interligado sin direitos usuario prazo determinado
estudante pagamento estudantil fies curso educacao avaliacao positiva saldo
devedor aumento participacao uniao garantidor fgfies

desafios luta assegurar melhorias amapa juntos povo amapaense viva
democracia parabenizo especial macapaenses exerceram domingo desejo
gestao conjunta bancada federal virtude apagao mincomunicacoes anatel
determinaram lider pros camara deputados manifestamos apoio minluizramos
trabalhado materia vivem lixao macapa solicitei prefeito clecio incluisse
ultrapassamos triste marca 100 mil despedidas numero brasileiros morreram
decorrencia trabalhamos incansavelmente busca acordo votacao novo fundeb
sabedor faco questao vir publico repudiar fake news anda circulando redes
sociais respeito pl presidente jairbolsonaro estimamos plena rapida
recuperacao volte logo combate reuni ministro comunicacoes fabio faria
tratamos radio difusora internet esco estendemos auxilio emergencial 600
00 taxistas mototaxistas motoristas app manicures diari diaristas garco
mandetta excelente trabalho frente min saude dr nelson teich ex 1 161
2020 garante arrecadacao fpm projeto beneficiara estados brasileiro
protocolei ontem lei veda suspensao rescisao plano pandemia coronav
entendo falencias perdas ganhos serao grandes bares restaurantes saloes
beleza academias final sessao congresso varias pautas definidas veto 52
trata orcamento Ido aryoliver7 camilopsb briga ai amiga primeiro certo
parabens estudantes linda cidade cidadao publica apaixonado venho fal

24 Tweets
171 palavras

Intersecéo plano publica recuperacao combate suspensao pandemia especial federal
13 palavras  saude auxilio emergencial lei rescisao

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter
A coluna “‘KEYWORDS_PLS”, é proveniente do campo “Keywords”, ja

mencionado previamente, e ‘KEYWORDS_TWEETS”, relativo ao texto dos tweets dos
deputados. Cabe destacar aqui que “KEYWORDS_TWEETS” é uma fonte de dados
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mais irregular que “KEYWORDS_PLS”, uma vez que no momento da coleta a API do
Twitter cortava os textos resgatados em 140 caracteres.

Dois métodos adicionais foram aplicados nestas colunas. A remocao de
stopwords, isto é, palavras que ndo acrescentam nada a analise, como artigos e
preposi¢cdes (Célula). E o armazenamento das palavras Unicas de cada linha em listas,
estrutura de dados mais simples da linguagem Python, ambos na Célula 2.10. A
coluna intersecédo, gerada a partir da Célula 2.11, € a juncdo de palavras presentes
tanto no vetor de “KEYWORDS_PLS” quanto no de “KEYWORDS_TWEETS".

Na Tabela 6, “KEYWORDS_PLS” aparece com 161 palavras, extraidas de 12
proposi¢coes. Em seguida, “KEYWORDS_TWEETS”, com 171 palavras, extraidas de
26 tweets. Por fim, “INTERSECAQ”, com as 13 palavras presentes nos dois campos
anteriores. A métrica de consisténcia tematica é a porcentagem de “INTERSECAQ”
com “KEYWORDS_PLS” (Célula 2.12). Neste caso: (13/161) * 100 = 8.07%. Uma
nova coluna foi feita reproduzindo este célculo para todos os deputados.

A média de todos os valores permitiu responder a pergunta de pesquisa “quao
consistentes séo os discursos dos deputados federais no Twitter, se comparados as
suas proposi¢cées parlamentares?” O valor encontrado, em percentual € 31,97%.
Ainda que a documentacdo dos métodos e abordagens, como foi feito anteriormente,
seja suficiente para justificar esta resposta, esta, por si sO, ndo €. Este trabalho se
baseia primariamente em analise descritiva. Ou seja, ndo basta somente apresentar
aresposta, € precisar mostrar o que ela significa sob os diferentes contextos do objeto
de estudo escolhido.

Todos os procedimentos descritos até aqui foram armazenados em um
Dataframe, estrutura de dados da biblioteca pandas, que em seguida foi exportada ao
arquivo “usuariosProposicoes.csv” (Célula 2.17). Os graficos e figuras a seguir foram
produzidas a partir deste arquivo, por meio de funcdes das bibliotecas matplotlib,
seaborn e plotly.

Para gerar a Figura 10, a coluna de consisténcia tematica foi alvo de uma
fungédo de agrupamento por Estado (Célula 2.19). Deste modo, a média dos valores
foi calculada para 27 perfis. Os 12 maiores perfis estdo em azul, e os 15 menores em

vermelho.
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O Estado com a maior métrica é o Rio de Janeiro, com 43,67%. Em segundo e

terceiro lugar se encontram Mato Grosso e S&o Paulo. Distrito Federal se mantém

entre o rol de bancadas ativas no Twitter, atingindo 37,86%. Assim como o Rio Grande

do Sul, em quinto lugar, com 37,69%. Minas Gerais, segundo Estado em numero de

deputados (53), ficou em vigésima posi¢cao, com 28,15%.

Percebe-se que a quantidade de deputados néo influi nos indices. O mesmo

se aplica em relagdo aos tweets. Seguir o calculo apresentado anteriormente pode

levar a seguinte impresséo: quanto maior o conjunto de publicacbes de determinado

parlamentar, maiores as chances de uma intersecdo e, consequentemente, uma

métrica mais robusta.
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Figura 12 - Quantidade de Tweets por Estado
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Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

E possivel refutar esta argumentacdo a partir da quantidade de tweets por
Estado, representada na Figura 11. O ordenamento dos dados aqui nao difere
significativamente ao da quantidade de deputados federais com proposicdes e tweets
em 2020. Isto indica que a Consisténcia Tematica diz mais sobre “como” do que o
‘quanto” a midia social é utilizada. Ainda assim, o método ndo € perfeito, sendo

preciso frisar seu alcance e limitagoes.

Tabela 10 — Limitacdes do método de Consisténcia Temética

Deputado
Raimundo
Costa

lei organica saude programa nacional leitos uti prout autorizacao uniao aquisicao
leito unidade tratamento intensivo suplementar calamidade publica emergencia
1 Proposicdo  internacional espii espin pandemia coronavirus hospital privado adesao isencao
Parlamentar tributaria beneficio fiscal tributacao
domingo faltar moqueca alias nenhum obrigado amigo joao pedro certeza valenca
orgulho imenso poder dizer lamento profundamente falecimento humorista baiano
3 Tweets jose luiz almeida silva jotinha vitima covid 19

Intersecéo

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

Como se pode ver na Tabela 10, a proposicao publicada pelo Deputado diz

13

respeito a pandemia, vide as palavras-chave “saude”, “uti’, “leito”, “tratamento”,

“coronavirus” etc. Nos tweets ndo parece ser diferente, dada a presenca de palavras
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como “vitima” e “covid 19”. Ainda assim, ndo ha correspondéncia direta entdo a
intercesséo fica com 0, e 0 dividido por 1 é 0.

Este caso evidencia um revés do método utilizado, ja que ha uma ligacédo
“visivel” entre o conteudo dos tweets e do trabalho parlamentar. Uma possivel
resolucéo para este problema estaria em utilizar métodos de analise semantica mais
sofisticados, a ribeira do Processamento de Linguagem Natural (PLN). No entanto, o

aprofundamento destas técnicas foge do escopo desta dissertacao.

5.3.1 AMBITO GERAL

A Figura 12 exibe o conteudo dos trabalhos parlamentares de 2020 segundo o
sistema de classificacdo da Céamara, evidenciando a diferenca entre os campos

“Temas” e “Keywords” (Célula 2.20).

Figura 13 — Temas e palavras-chave mais recorrentes nas proposi¢des — Geral
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Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

No gréafico da esquerda, referente aos temas, “Administracado Publica” estd em
primeiro lugar e “Direitos Humanos e Minorias” em segundo. “Saude” s6 aparece em
terceiro lugar. Contudo, ao observar a Tagcloud a direita percebe-se uma grande
variedade de palavras-chaves relativas a pandemia, isso acontece porque estas nao
séo relativas somente a saude, mas transversais a outros temas. “Internacional” e
“Espii” s@o outros termos com maior centralidade. O motivo disso € uma declaragéo
oficial da Organizacdo Mundial da Saude (OMS) chamada “Emergéncia de Saude
Publica de Ambito Internacional” acerca das atribuicdes e deveres legais dos paises

na pandemia.
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Figura 14 — Publica¢g6es mais compartilhadas no Twitter — Geral

:? Tilio Gadélha & "

Tem gente dizendo gue “Moro saiu com dignidade”.
Rapaz, se tivesse dignidade n3o teria nem entrado...

“ Jandira Feghali @ P @ LY
@jandira_feghali

REPASSE URGENTEMENTE PARA SUA FAMILIA O AVISO
DESTA BRASILEIRA NA ITALIA!

@Eo_drigoMaiaO W
1 ERodrigoMaia

O mundo inteiro esta unido contra o coronavirus. No
Brasil, temos de lutar contra o corona e o virus do
autoritarismo. E mais trabalhoso, mas venceremos. Em
nome da Camara dos Deputados, repudio todo e
qualguer ato que defenda 3 ditadura, atentando contra a
Constituigzo.

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

Na figura 13 estdo os tweets mais compartilhados dos deputados. Esta
visualizacdo de dados provém de um script que pega os identificadores Unicos de
cada tweet, gerando, a partir deles, codigos de HTML que renderizam as publicacdes
no layout oficial da plataforma (Célula 2.21). O primeiro lugar, em nimero de retweets,
€ de uma publicagédo do deputado Tulio Gadelha comentando a abdicacdo de Sérgio
Moro ao cargo de Ministro da Justica, em abril de 2020. Jandira Feghali (PCdoB)
publicou o segundo maior tweet em alcance: um video de uma brasileira na lItalia
alertando o perigo do coronavirus. O entdo presidente da Casa, deputado Rodrigo
Maia (DEM), repudia manifesta¢cées contra o Congresso Nacional, em abril de 2020,
na terceira publicagdo com o maior numero de retweets. Cabe ressaltar que, apesar

destas trés mensagens pautarem temas de interesse publico e pertinentes ao



86

processo democratico, nenhuma faz mencéo direta ou indireta a qualquer proposicao

parlamentar.

Figura 15 — Usuarios, hashtags e palavras mais frequentes no Twitter — Geral
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Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

E possivel compreender melhor o uso do Twitter pelos deputados a partir da
Figura 14, gerada a partir da Célula 2.22. O primeiro gréfico traz a quantidade de
mencdes a usuarios. Jair Bolsonaro esta no topo, em seguida o perfil oficial da Camara
dos Deputados e o do ex-presidente Lula. O nome dos politicos foi utilizado em
discussoes polarizadas, que eventualmente especulavam sobre a elei¢éo presidencial
de 2022. Vale destacar que “meng¢&o” € um recurso de interacdo sem direcionamento

especifico, podendo ser tanto para apoio quanto para critica.
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Rodrigo Maia alcangou a quarta posicéo. Ele e Eduardo Bolsonaro, em sétimo
lugar, foram os Unicos deputados a entrarem neste ranking. Depois de Maia esta
Sérgio Moro, devido ao grande numero de publicacbes comentando sua saida do
governo. E notavel também a presenca de presidenciaveis de 2018, além de
Bolsonaro e Lula, estdo Guilherme Boulos, em sexto, e Ciro Gomes em nono lugar.
Os outros dois usuérios desta lista sdo Tarcisio Gomes de Freitas, Ministro da
Infraestrutura, e o ex-ministro da Educacéo, Abraham Weintraub.

No segundo grafico se encontram as hahgtags mais utilizadas pelos deputados
federais em 2020. “ForaBolsonaro” € a mais proeminente. A segunda e terceira
hashtag cobrem o tema da pandemia de coronavirus. A hashtag “tbt”, utilizada para
marcar recordacdes, ficou em quarto lugar. Cabe lembrar que 2020 foi um ano de
eleicbes municipais, onde muitos deputados fizeram campanhas de apoio para
colegas que estavam concorrendo. O que consiste muitas vezes em recapitular acoes
e marcos de trajetorias politicas. “FechadoComBolsonaro” é a quinta hashtag mais
utilizada, tendo menos da metade do alcance da de oposicdo. Na mesma linha esta
“PTnuncamais”, alcancando o oitavo lugar.

As hashtags mais relacionadas ao trabalho parlamentar s&o “votafundeb” e
“fundeb” (sexto e sétimo lugar), que dizem respeito a votacdes sobre o Fundo de
Manutencdo e Desenvolvimento da Educacdo Basica. Ja #dephiliopes e
#deputadomarcon (oitavo e nono lugar) sdo hashtags autopromocionais dos
deputados Dionilso Marcon e Helio Lopes.

Hé& poucas similaridades entre a nuvem de palavras do Twitter e da Camara. O
indice de consisténcia tematica geral é 31,97%. A partir da Gltima imagem da Figura
10, é possivel entender o porqué. “Auxilio Emergencial” e “Pandemia” estdo dentro
desta intersecdo. As outras palavras pertencem a contextos diferentes. “Cidade”,
“‘amigo” e “povo” muitas vezes remetem as eleicbes municipais. “Bolsonaro”,
“presidente” e “jairbolsonaro” e “governo”, as incessantes manifestacdes de critica e
apoio ao presidente. “Mundo”, “luta”, “vida” e “pai” séo utilizadas em tweets sobre a
covid-19, muitas vezes lamentando novas vitimas da doenca. Estas publicacées mais
pessoais nao entram para a intersecdo, apesar de compartilharem dos mesmos
temas, por motivos ja explicados anteriormente. Isso conclui a analise de consisténcia

tematica em um ambito geral.
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5.3.2 AMBITO ESTADUAL

A seguir se encontram visualizacbes de dados voltadas ao conjunto de
deputados do Rio Grande do Sul. O gréfico de radar na Figura 15 mostra o conjunto

de temas mais frequente em suas proposigoes.

Figura 16 - Temas mais recorrentes nas proposicdes - Rio Grande do Sul
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Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

A linha azul denota o quadro geral. A linha vermelha, o Rio Grande do Sul.
Gerar esta imagem consistiu em executar funcdes de contagem no arquivo “db-
proposicoes.csv”’ e, em seguida, normalizar os valores obtidos (Célula 2.27). Ou seja,
tem-se aqui o que cada valor representa em relagéo ao todo, e ndo de modo absoluto.
Isso foi feito devido a diferenca de magnitude entre o ambito geral e especifico, e a
alta frequéncia de proposicOes relativas a “Administracdo Publica”, que em muitos
casos ofuscava as outras categorias.

A visualizacédo de dados, em si, foi produzida a partir da biblioteca seaborn,
apresentando os 15 temas mais recorrentes. Isto causou a sobreposicao de alguns

rétulos. O namero de eixos do grafico nao foi reduzido, tendo em vista uma maior
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diversidade de temas, por iSso 0s que tiverem mais centralidade serdo descritos no
decorrer do texto.

Como visto anteriormente, prevalecem proposicoes sobre “Administragao
Publica”, “Direitos Humanos e Minorias” e “Saude”. Entre os deputados gauchos,
“Direitos Humanos e Minorias” ficou com 11,62%, percentual ligeiramente menor que
os 13,14% do ambito geral. A partir da quarta posi¢do, pronunciam-se as diferencas
da bancada. O enfoque passa a ser “Pecuaria”, “Pesca e ativismo” e “Agricultura”, ao
invés de “Direito Penal e Processual Penal”, "Previdéncia e Assisténcia Social’ e
“Financas Publicas e Orcamento”, como no quadro original. “Defesa e Seguranga” fica
na oitava posicao, em ambos os campos, com menos de um ponto percentual a mais

para os deputados do Rio Grande do Sul.
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Figura 17 — Publica¢cBes mais compartilhadas no Twitter — Rio Grande do Sul
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assassino pode vir a ser aplaudido num estadio de
futebol.

URGENTE!!! GOLPE NA CAMARA DOS DEPUTADOS!
ESTAMOS EM UMA DITADURA!!! Assista ao video do
deputado Marcel van Hattem (NOVO-RS)

°Mn¢ n Hattem © v
@marcelvanhatt

ENTENDA COMO FOMOS IMPEDIDOS DE VOTAR O
FUNDAO PARA O COMBATE AO CORONAVIRUS

O deputado Rodrigo Maia inadmitiu a emenda do NOVO
que destinaria os recursos do funddo e fundo partidario
para a salide e também a emenda da redugao dos salarios
de politicos.

> 5

GOLPE NA CAMARA

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter
Na Figura 16 se encontram os tweets de maior alcance da bancada gaucha. O

primeiro € uma critica da deputada Maria do Rosario (PT) a uma nova contratacéo do
Goleiro Bruno, condenado pelo assassinato da ex-mulher em 2010. O deputado
Marcel van Hattem (NOVO) é autor da segunda e terceira publicacdo mais
compartilhada. Ambas trazem uma dendncia do deputado a inadmissado do entéo
presidente da casa, deputado Rodrigo Maia (PP), a uma emenda do NOVO que visava

destinar recursos do fundo eleitoral e partidario a Saude.
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Figura 18 — Usuérios e hashtags mais frequentes no Twitter - Rio Grande do Sul
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Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

A Figura 17 traz as mencfes e hashtags mais recorrentes no subconjunto de
deputados do Rio Grande do Sul. Paula Marisa, professora e influenciadora digital de
direita, foi a usuéria mais mencionada pela bancada. Na segunda e quarta posicéo
estdo os perfis oficiais de Jair Bolsonaro e Lula, indicando tanto manifestacfes de
apoio quando de oposicdo a estas figuras politicas. Manuela D’Avila, candidata a
prefeita de Porto Alegre nas eleigcbes municipais de 2020, aparece em terceiro lugar.
Neste mesmo contexto, na sétima posi¢ao, se encontra o perfil de Marcio Chagas,
vice na chapa da deputada Fernanda Melchionna (PSOL). O perfil do site Youtube,
em 5° lugar, é decorrente das mencdes involuntarias que ocorrem ao compartilhar
videos da plataforma. Menc¢des ao perfil oficial da Camara dos Deputados partem da
divulgacdo de projetos e votacbes nominais. O deputado Rodrigo Maia (PP) é
mencionado em discussdes sobre a nova eleicéo a presidéncia da Camara, em marco

de 2021. O nono e décimo lugar pertencem aos deputados ex-bolsonaristas Alexandre
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Frota (PSDB) e Joice Hasselmann (PSL), respectivamente. Ambos sédo criticados,
tanto pela base do governo quanto pela oposicao.

Na parte inferior da imagem observa-se, em primeiro lugar, a hashtag
autopromocional do deputado Dionilso Marcon (PT). Na segunda posicéo,
#forabolsonaro, com 227 mencdes. Apesar desta ser a Unica hashtag contréria ao
presidente, leva vantagem numérica sobre a soma de #fechadocombolsonaro (3?%) e
#somostodosbolsonaro (62). Em quarto lugar, #anulastf traz pedidos para o Supremo
Tribunal Federal (STF) anular as condenagfes de Lula na Lava Jato, tornando-o
elegivel nas elei¢Bes presidenciaveis de 2022. Deputados de esquerda manifestaram
apoia a candidatura de Manuela D’Avila através das hashtags #agoraemanuela65
(59), #poadecoragem (92) e #agoraemanuela (10%). #brasil, em sétimo lugar, foi usado
na divulgacao de noticias sobre as eleicdes municipais de 2020. Bibo Nunes (PSL) foi
0 maior propulsor da hashtag #saiunamidia (82). Nas duas maiores publica¢cdes neste
contexto, o deputado critica a decisao preliminar do STF e um projeto que possibilitaria

a reeleicdo dos presidentes da Camara e Senado.

Figura 19 - Nuvens de palavras sobre proposicfes e tweets - Recorréncia Parlamentar
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Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

As Nuvens de Palavras da Figura 18 foram feitas com a biblioteca Wordcloud,
para contar e apresentar as palavras mais utilizadas nos conjuntos de textos, e
Matplotlib, para organizar as imagens em formato de grade (Célula 2.32). Cabe

destacar que o conteudo da fileira “GERAL” é ligeiramente diferente do que foi
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apresentado no comeco da secdo. Aqui foi necessario reduzir o nimero de palavras
para os quadros seguirem o layouyt da imagem.

As palavras-chave das proposi¢cdes do Rio Grande do Sul remetem aos temas

discutidos na Figura 15. “Crime” “reintegracdo” “aumento”, “pena” estdo dentro de
“‘Defesa e Seguranga”. H4 uma correlacdo aqui com o ambito geral, através das
palavras “penal” e “mandado”. Existe outra conexdo, ainda que menor. As palavras
“saude” e “suspensao” aparecem nas duas fileiras, mas ha maior centralidade nos
termos relativos a pandemia no quadro geral.

A coluna relativa ao Twitter indica autorreferéncia dos deputados do Rio
Grande do Sul, visto a alta frequéncia das palavras “bancada” e “gaucha”. E
superlativo assumir um senso de unido ou territorialissimo a partir deste dado. A
maioria dos tweets relacionados usou este termo para divulgar a destinagcéo de verbas
ou emendas aprovadas pela maioria deste conjunto. No contexto mais proeminente
dos termos “parabéns”, “boas” e “noticias” se encontram congratulacées a sucessos
de campanha nas elei¢des municipais de 2020. O nome “Paulo” aparece em destaque
na imagem por dois motivos: divulgacéo de atividades legislativas do deputado federal
Paulo Pimenta e do senador Paulo Paim (PT), e celebracdo de novos leitos ao Hospital
Sado Vicente de Paulo, na cidade de Osério. Maior proximidade com as bases e
mensagens informais no periodo das festas de fim de ano sé&o o contexto por tras das
palavras “amigos” e “natal’.

Ha pouca semelhanca deste conjunto com o do ambito geral. Evidencia-se a

centralidade dos termos “pls” “assegurar” e “melhorias”, no mesmo contexto. E, de

modo relacionado, “autora” e “coautora”, trazendo a divulgacdo de proposicdes de
deputadas na Camara. “Saude”, “luta” e “desafios” sdo palavras utilizadas em tweets
sobre a “Covid-19”. Também toma destaque, no ambito geral, destinacdo de verbas e
proposicdes relativas ao Estado do “Amapa”.

Na coluna “Intersegao” se encontram representacdes visuais do indice de
Consisténcia Temética. Os 31,07% da bancada galcha revelam que, apesar de nao
serem 0s termos mais utilizados, “sistema”, “sus” e “pandemia estdo presentes tanto
nas proposi¢cdes quanto nos tweets. Também partilham do contexto da Covid-19 as
palavras “social’, “empesas” e “renda”, geralmente associadas a projetos e discussdes
sobre o Auxilio Emergencial. Mengfes a “alimentos” permanecem neste interim, se
associando ainda ao tema “Agricultura”. Um exemplo disso € a Indicacdo 282/2020,

solicitando a entdo Ministra da Agricultura, Pecuaria e Abastecimento, deputada
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Tereza Cristina (DEM), formacéo de cestas basicas para afetados pela calamidade
publica decorrente da pandemia de Covid-19. E o Projeto de Lei 1083/2020, que voga
pela adaptacdo do Programa de Aquisicao de Alimentos (PAA), voltado a agricultura
familiar, para este fim. Ainda que o termo “género” esteja presente em proposi¢coes
sobre “género alimenticio”, o que mais se destacou no Twitter foram debates
polarizado sobre Projetos de lei, como 0 5587/2020, que institui aumento de pena nos
crimes de violéncia politica a mulheres, quando praticados no radio, televisdo ou
internet. Nestes casos, deputados de esquerda usam a expressao “diversidade de
género”, e de direita, “ideologia de género”.

Na ultima Nuvem de Palavras, referente a intercessdo do ambito geral
(31,97%), “pandemia”, “saude”, “suspensao” e “empresas” aparecem mais uma vez
no contexto de enfrentamento a calamidade publica ocasionado pelo avan¢o da
Covid-19. Finalizada a exploracdo dos dados através do conteldo dos trabalhos
legislativos e dos tweets, sintetizados pelo método de Consisténcia Tematica, resta

voltar-se a dindmicas especificas as redes dos deputados.

5.4 FORMACAO DE REDES

O modo como os deputados interagem no ambito parlamentar e digital sera
avaliado aqui por meio de técnicas avancadas de filtragem, provenientes do campo
das Expressfes Regulares, e de visualizacdes de dados em rede, conhecidas como
Grafos. Primeiramente foi preciso levantar quais as proposi¢cdes que marcaram 0
recorte temporal estudado. O Parametro escolhido para isso partiu de mais uma
revisdo de literatura sobre o tema.

Se uma proposicado atende todos os principios e regras constitucionais, €
levada para votacdo. (ANDRADE; COUTINHO, 2019). Segundo Vieira (2019), o
resultado das votacdes nominais no Plenario da Camara dos Deputados € o indicador
mais importante do comportamento dos deputados em relacdo as orientacbes
partidarias e a suas posi¢cdes em relacdo ao governo. Seguir este indicador levou a
ordenar as proposicoes de acordo com 0S maiores percentuais de aprovagao e

rejeicdo do ano de 2020.
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Figura 20 - Proposicdes com maiores percentuais de aprovacéo e rejeicao

PEC 10/2020 505 (98.44%)

PEC 15/2015 499 (97.27%)

PLP 232/2019 484 (94.35%)

PL 4372/2020 470 (91.62%)

PLP 9/2020 452 (88.11%)

PEC 18/2020 466 (90.84%)

MPV 983/2020 434 (84.6%)

PLP 101/2020 434 (84.6%)

PLP 149/2019 419 (81.68%)

PL 2810/2020 412 (80.31%)

0 20 a0 & &

Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

Na parte superior da Figura 19, gerada a partir do banco de dados “db-
votacoes.csv” na Célula 3.3, estdo as 5 proposi¢cdes com maior numero de votos
“Sim”. Duas estéo fora do recorte temporal estudado. Ou seja, foram votadas em
2020, mas submetidas em outros periodos. Isso pode ser considerado algo comum,
ja que 395 das 1257 proposicfes votadas (31,42%) sdo de anos anteriores. Uma
possivel explicacdo para isso estd no fato do Regimento Interno da Camara dos
Deputados (RICD) possibilitar aos parlamentares formular recursos e estratégias para
retardar a deliberagdo de proposicdes (VIEIRA, 2019).

Em primeiro lugar no percentual de aprovacgéo, com 505 votos (98,44%), esta
a Proposta de Emenda a Constituicdo 10/2020, que institui um regime extraordinario
nas contas publicas para garantir o enfrentamento a pandemia do coronavirus. A PEC
15/2015, em segundo lugar, com 499 votos (97,27%), torna o Fundo de Manutencao
e Desenvolvimento da Educacdo Basica (FUNDEB) instrumento permanente da
Constituicao Federal. Na ementa do Projeto de Lei Complementar (PLP) 232/2019,

terceiro em numero de votos “Sim”, consta que este dispde sobre a transferéncia de
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saldos financeiros, provenientes de repasses federais, a fundos de Saude dos
Estados e Municipios. O Projeto de Lei (PL) 4372/2020, em quarto lugar, regulamenta
o FUNDEB. A ultima proposicéo da lista, com 88,11% de aprovacéo, é o PLP 9/2020,
que prorroga 0 prazo para micro e pequenas empresas em inicio de atividade se
enquadrarem no regime do Simples Nacional, e faz com que a arrecadacgao de tributos
e contribuicdes desta categoria seja tratada por lei federal.

= ”

As proposi¢cdées com maior percentual de votos “Nao” sdo apresentadas na
parte inferior da Figura 19, em vermelho. Em primeiro lugar, com 90,84% de rejeicéo,
esta a PEC 18/2020, que propunha adiamento das eleicbes municipais em
decorréncia da pandemia de coronavirus. Este alto indice de reprovacdo nédo é
nenhuma surpresa, se considerado que a estrutura politica das campanhas esta
intrinsicamente associada as carreiras e redes de relacdes dos deputados, como visto
na analise dos tweets. O segundo lugar traz um tipo de trabalho legislativo ndo visto
até entdo. Se trata de uma Medida Provisoéria (MPV) — matéria submetida em caso de
relevancia e urgéncia pelo gabinete do presidente da Republica, tendo de ser votada
no Congresso Nacional até sessenta dias apds sua publicacdo (ANDRADE;
COUTINHO, 2019).

Abranches (2018) discorre extensamente sobre estas medidas em seu livro
“Presidencialismo de Coalizao”. Segundo o autor, este dispositivo deu a presidéncia,
ainda no comeco do novo regime constitucional, a capacidade de controlar a agenda
legislativa. E relatado que diversos presidentes abusaram destas medidas, usando-as
para coibir atividades parlamentares adversas a seus projetos de governo. O
Legislativo tem o poder de regular a cessacao de medidas provisorias, tendo que lidar,
posteriormente, com as consequéncias politicas disso (ABRANCHES, 2018).

Foi o que aconteceu neste caso. A MPV 983/2020, rejeitada por 84,60% da
Camara, propunha conferir a assinaturas eletrébnicas o mesmo valor legal das
assinaturas tradicionais em papel. O site do Senado Federal (2020) cobriu o tramite
desta medida. Na matéria, deputados expressam preocupacdo com excluséo social,
principalmente no caso de idosos e pessoas de baixa renda com dificil acesso as
tecnologias digitais. 76 sugestdes de emendas foram atreladas a medida provisoria,
gue sera revisada para uma nova submissao.

Os Projetos de Lei Complementar 101/2020 e PLP 149/2019, terceiro e quarto
lugar, respectivamente, se voltavam ao estabelecimento de programas de

acompanhamento, transparéncia e equilibrio fiscal. Na quinta posicédo, com 80,31%,
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esta o PL 2810/2020, submetido pelo deputado Arthur Lira (PP), atual e entédo
candidato a presidéncia da Camara. O projeto visava alteracdes no Codigo Penal,
propondo nova redacao ao crime de denunciacao caluniosa.

A busca pela mencgéo de proposi¢cées no Twitter comecou pela aplicacao de
um filtro na base de dados “tweets2020.csv” (Célula 3.9). Ao manter apenas
publicacdes que contivessem os termos relativos aos tipos de proposi¢coes estudadas,
0 numero de registro no ambito geral passou de 279.131 para 5.891 (2,11%). Ja o de
usuarios, de 370 para 339. Foi necessaria outra etapa para obter as respectivas
proposi¢des da base filtrada. O método utilizado para este fim partiu de expressées
regulares (Célula 3.9). Toda proposi¢cao tem um numero seguido por uma barra e o
ano em que foi submetida. Deste modo, o padrdo encontrado para extrair os termos
correspondentes tomou a seguinte forma “pl \s\d*|ric \s\d*|[...]”. Onde, ap0s a o tipo de
projeto (em sigla, ou escrito de forma literal), “\s” capta espagos em branco, “\d*” todos

os digitos subsequentes, e

“l”

repete a operagdo para o proximo termo listado. Isso
gerou uma lista com 4.065 elementos. Esta reducdo decorre de mencdes genéricas,

onde néo é especificado nUmero ou ano da proposigao.

Figura 21 - Menc¢éo a proposi¢cdes no Twitter- Geral
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; % % © % 150 0 10 0
Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

As cinco proposi¢ées mais mencionadas no ambito geral sdo apresentadas na

Figura 20, proveniente da Célula 4.6. O PL 735/2020, em primeiro lugar com 153

menc¢des, abona atribuicbes legais de feirantes e agricultores familiares em

guarentena devido a pandemia de COVID-19. Grande parte da reacao no Twitter veio

de deputados do MDB e PT, celebrando a aprovacdo desta matéria legislativa, que
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unificou 26 projetos sobre agricultura familiar, abrangendo implantagédo de acessos a
agua, condicbes de trabalho de mulheres agricultoras, entre outros temas
relacionados. Em datas anteriores a votacdo, houve processos de mobilizacdo de
deputados de esquerda, antecipando vetos da base aliada do presidente.

Na segunda posi¢do, com 146 mencgdes, estd a PEC 15/2015, que tornou o
FUNDEB instrumento permanente da Constituicdo. Cabe destacar que o numero de
tweets relacionados a proposta seria significativamente maior, se considerado que
muitos deputados se referiam a ela simplesmente usando a hashtag #Fundeb. Entre
as mensagens, se menciona diversas vezes que foram 5 anos de discussao e preparo
para submissdo desta medida. Percebe-se também que o conjunto de tweets
contendo celebragBes a sua aprovacao ultrapassou de visdes ideoldgicas, partindo de
deputados do PODE, PT, PP, PROS, PTB e REPUBLICANOS.

O PL 1075/2020, em terceiro lugar, dispde sobre acgOes emergenciais
destinadas ao setor cultural, enquanto as medidas de isolamento ou quarentena forem
adotadas. Mobilizacbes, por meio da hashtag #AprovaEmergenciaCultural, e
celebracbes a aprovacdo do projeto partiram principalmente de deputados de
Esquerda dos partidos PSB, PT e PSOL.

O contrario acontece nas reacdes ao Projeto de Lei 2630/2020, que institui a
Lei Brasileira de Liberdade, Responsabilidade e Transparéncia na Internet,
promovendo o combate a fake news e perfis automatizados nos sites de redes sociais.
Deputados de direita, em grande parte dos partidos PSL e PROS, se mobilizaram
contra e repudiaram a aprovacao do que se referiam como “projeto da censura”.

Em ultimo lugar da lista estd o PL 3267/19, que modifica o Codigo de Transito
Brasileiro, ampliando o prazo de validade das habilitacbes. As reacdes positivas a
aprovacao deste projeto foram em grande parte de deputados do DEM,
REPUBLICANOS e PSL.
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Figura 22 - Mengao a proposi¢des no Twitter- Rio Grande do Sul
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Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

Apos a aplicacdo do filtro explicado no inicio da secdo, os 25.519 tweets
publicados por deputados do Rio Grande do Sul foram reduzidos a 491 (1,92%). Deste
conjunto foram extraidas 237 proposi¢cdes. As primeiras, em numero de mencgdes, sdo
os projetos de lei 1291/2020 e 2630/2020. O PL 1291/2020 assegura medidas de
combate e prevencdo a violéncia domeéstica durante a declaracdo do estado de
emergéncia em todo territério nacional. Nas menc¢des do Twitter, a hashtag
#NaoAViolénciaContraAMulher foi usada pela deputada Maria do Rosario (PT), autora
do projeto, e outras colegas de bancada. A reacdo ao PL 2630/2020, relativo ao
combate de fake news, foi semelhante & do ambito nacional, havendo diversas criticas
de deputados de direita. O mesmo pode ser dito em relacdo ao PL 1075/2020, sobre
acOes emergenciais ao setor cultural, que recebeu apoio da esquerda.

Em quarto lugar estd o Projeto de Lei 1142/2020, que dispde sobre medidas
urgentes de apoio aos povos indigenas, comunidades ribeirinhas e quilombos em
razao do novo coronavirus. Houve muita repercussao negativa a uma emenda do lider
do governo no Senado que removia quilombos do projeto, excluindo estas
comunidades do fornecimento de itens de higiene, agua potavel e leitos de hospitais.
A PEC do Fundeb é a ultima da lista, com 6 mencdes. De forma semelhante ao &mbito
geral, houve celebragfes sobre sua aprovacdo em diferentes espectros ideoldgicos.

Destacadas as proposicfes mais relevantes do periodo estudado, pode-se
explorar as dinamicas incipientes a elas, tanto na Camara quanto no Twitter. Estes
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guadros de interacao social sdo estudados aqui como redes. Nesta obra, todas as
visualizacdes de dados em rede partiram da esquematizacdo da Analise de Redes
Sociais (ARS), definida por Recuero et al. (2015) como conjunto tedrico de cunho
estruturalista que descreve a relacdo entre atores sociais (nés) e suas conexdes
(arestas).

Nas ultimas duas décadas, a unido entre métodos da ARS e técnicas da
Informatica deu margem a novas linhas de pesquisa, ampliando a diversidade de
objetos empiricos do campo (SILVA, 2012a). Nesta nova perspectiva, dados
subjacentes as redes sao analisados através de métricas que definem seus atributos

em termos quantitativos (ARIF, 2015). A Tabela 10 retne quatro destas métricas:

Tabela 11 — Métricas usadas na Analise de Redes Sociais

Calcula a proporcionalidade das conexdes de uma

rede. O grafo é considerado denso se seu niimero

de arestas se aproxima do valor maximo, e esparso

caso contrario. Sendo o valor maximo de conexdes
Densidade definido pela formula: nés(nés-1)/2

Mede a divisdo de uma rede em clusters, ou
“comunidades”. Geralmente usada como método
Modularidade para detectar diferentes agrupamentos de um grafo.

Grau de centralidade Quantifica o numero de conexdes incidente a um no.

Conta quantas vezes um né é o “caminho mais
curto” da rede. Nos com alto grau de intermediacao
desempenham um papel crucial no fluxo de

Grau de intermediacdo informagfes e coesdo dos seus meios.

Fonte: Arif (2015), Bastian, Heymann e Jacomy (2009)

A Figura 22 traz o grafo de coautoria das proposicbes submetidas por
deputados gauchos. Esta € a Unica do Género. Nao foi possivel fazer o mesmo ao
ambito geral, nem a uma “rede estendida” para ver a colabora¢cdo com parlamentares
de outros estados, por falta de memodria RAM na maquina usada para esta
dissertacao.

O processamento da visualizagéo partiu de operacdes semanticas no arquivo
“db-proposicoes.csv”, assim que filtrado pelo &mbito estadual. Apds selecionar o nome
dos autores, separados por virgula, foi executado um codigo para criar a estrutura de
dados do grafo (Célula 3.5). A partir disto, a biblioteca networkx foi usada para obter

as métricas (Célula 3.7), e o programa Gephi para gerar a visualizagéo.
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Figura 23 — Grafo de coautoria por deputados — Rio Grande do Sul
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Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

24 dos 31 deputados da bancada submeteram ao menos uma proposi¢ao no
ano de 2020. Entretanto, o grafo apresentado na Figura 22 mostra apenas 15 nomes.
A explicacdo para isto estd na execucdo do filtro mencionado anteriormente:
permaneceram apenas os deputados que partilharam a autoria de proposi¢cdes no
ambito Estadual. Bibo Nunes e Sanderson (PSL) foram removidos por ter apenas uma
conexdo entre si, possibilitando pouca fruicdo a analise. Deste modo, o nimero de
nos chegou a 15, e de arestas 35. Aqui, o valor maximo de conexdes € 105. Portanto,
a densidade chega a 33,33%, uma rede parcialmente conectada. A métrica de
modularidade, executada no Gephi com resolugéo de 1.0, retornou dois grupos. Na
parte superior da imagem, em vermelho, esta o0 maior em numero de nés (8),
representando 53,33% do grafo. Abaixo, em verde, esta o grupo menor, com 7 nos
configurando 46,67%.

A caracteristica predominante desta divisdo € a orientacdo ideologica,
confirmando a observacéao de Da Silva (2012) sobre a formacao das leis, apesar de

tendéncias ao clientelismo e outras disformidades da politica brasileira (PEREIRA,
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2008), e da coeséo nas votacdes a projetos de maior destaque, como visto na Figura
19.

A espessura das arestas representa a quantidade de conexdes entre 0s
deputados. Permanece a disparidade entre os dois clusters: no vermelho ha 28, e no
verde, 7. J4& o tamanho dos rétulos traz o grau de centralidade. Se destacam
deputados do grupo relativo a esquerda. Maria do Rosario e Marcon (PT) despontam
0 primeiro e segundo lugar, com 9 e 8 conexdes.

Ha uma conexéo latente entre o nimero de proposi¢cdes submetidas em 2020
(dentro das categorias estudadas), e o ordenamento desta métrica. Primeiro e
segundo lugar sdo os mesmos, com 91 e 81 proposi¢cdes submetidas por Maria do
Rosario e Marcon. Entre as excecdes estdo Fernanda Melchionna (PSOL), em sexto
lugar no grau de centralidade, tendo 70 proposicdes, e Afonso Motta (PDT), em oitavo,
com apenas 3. Outra inferéncia, ainda que indireta, € que até o quinto lugar todos os
deputados fazem parte do maior agrupamento de seguidores (até 1 milhdo 988 mil) e
namero de tweets (até 114 mil e 966). Apesar de Marcel van Hattem (NOVO)
compartilhar destas caracteristicas, e ter 27 proposicdes submetidas, situa-se no
grupo menos concentrado, ficando na nona posigao.

O grau de intermediacdo, ndo representado na Figura 22, traz resultados
completamente diferentes. Os trés primeiros lugares foram para Afonso Motta (PDF),
Lucas Redecker (PSDB) e Marcel van Hattem (NOVO). Ou seja, estes foram os nés
que mais serviram de “ponte” na rede. Isto pode ser notado na prépria imagem. Afonso
Motta (PDF) é o que mais faz conexao entre o grupo da esquerda e da direita. Lucas
Redecker (PSDB) pontua nesta métrica por ser elo entre ele e Marcel van Hattem
(NOVO) - a unica “saida” do grupo mais isolado. Ha poucas semelhangas no perfil
destes deputados, sendo estes de Esquerda, Centro e Direita, respectivamente. O
unico fator em comum, ainda que nao diretamente relacionado, esta no fato de Afonso
Motta (PDF) e Lucas Redecker (PSDB) serem do maior agrupamento de bens
declarados (Até R$38 milhdes).

Concluida a exploracdo da rede parlamentar, cabe direcionar os métodos da
ARS ao uso do Twitter. Para preparar as Figuras 23 e 24, foi feito um procedimento
semelhante ao apresentado anteriormente (Célula 4.9). A diferenca principal consistiu
na extragao de termos ligados a “@”, que denota compartilhamento de publicacdes

OuU mencao a outros usuarios no Twitter.
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Neste grafo, referente a base de dados com mencgbes aos trabalhos
legislativos, ndo se distingue retweets de mencdes a usuarios. O proposito destas
figuras € abordar as interacdes na plataforma de modo geral. As conexdes do
subconjunto dos deputados do Rio Grande do Sul ndo foram suficientes para formar
uma rede propria. Por este motivo, a Figura 24 traz o grafo de toda a Camara,
destacando o nome dos parlamentares da bancada gaucha. As publicacbes com
maior niumero de retweets, ao lado direito de cada imagem foram feitas com o0 mesmo
método da Figura 13, onde os identificadores Unicos dos tweets em destaque s&o
pegos com Python, e depois renderizados no layout oficial da plataforma através de
um cédigo HTML.

Figura 24 — Rede de Tweets mencionando proposicdes - Geral
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Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

Em termos de conectividade, o grafo da Figura 23 esta extremamente aquém
ao da anterior. Foram contadas 1248 interagOes. Se estivesse completamente
conectado, o valor seria 471.906. Deste modo, a densidade aqui chega ao infimo
0,001%. Em relacdo ao numero de nés, é consideravelmente maior. Ao todo, séo
listados 972 perfis. Esta informacdo pode parecer estranha, jA que apenas 339
deputados falaram sobre proposicdes em seus tweets. Acontece que, apesar deste
conjunto de usuarios terem originado a rede, esta ndo se limita a eles.

Os parlamentares, assim como qualquer usuario da plataforma, tem a liberdade

de compartilhar e mencionar quem quiser. Esta liberdade trouxe um quadro atipico:



104

apenas 225 dos perfis (23,14%) sdo de deputados federais. Esta consideravel
reducéo se explica pelo fato de existir quem, embora tenha publicado neste contexto,
nao foi compartilhado nem mencionado por seus colegas da Camara.

Esta tendéncia pode ser observada nos tweets mais compartilhados. O primeiro
e 0 segundo sdo de autoria de Luiz Philippe de Orléans e Braganca (PSL). No de
maior destaque, o deputado denuncia "projetos” de Jodo Doéria, enquanto prefeito e
governador de Sao Paulo, que visavam a laicidade das instituicbes publicas. O tweet
subsequente traz uma critica a deputados de esquerda que retiraram "emendas" sobre
responsabilidade fiscal, e transferéncia de fundos eleitorais a saude, da “PEC” do
"Orcamento de Guerra". Este € o termo pelo qual ficou conhecido a Proposta de
Emenda a Constituicdo 10/2020, que institui um regime extraordinario nas contas
publicas frente a pandemia, e obteve o maior percentual de aprovacao do ano.

O nome do deputado ndo aparece no grafo. Mesmo com o altissimo alcance
de seus tweets, as Unicas conexdes que estabelece dentro desta rede sdo trés
respostas a seus seguidores. Nucleos pequenos e isolados como este foram
removidos do grafo para obter coesdo nas métricas e uma visualizacdo de dados
adequada. Em terceiro lugar na lista de retweets estd uma publicacdo de Rodrigo Maia
(DEM), pela qual divulga a aprovacédo do "projeto” que garante R$1200 a familias em
situacao de vulnerabilidade social durante a pandemia.

A execucao do script de modularidade do Gephi na resolucéo 6.0 retornou cinco
comunidades. O entdo presidente da Camara, Rodrigo Maia, se encontra entre as
duas maiores. A secéo roxa, representando 33,33% da rede, é a que mais concentra
perfis institucionais. No centro dela esta “camaradosdeputados”, com o0 segundo maior
grau de centralidade em todo o grafo. Em seguida, neste nicho, se encontra,
“SenadoFederal”’, “tvcamara”, perfis de partido como “PSDBoficial” e “ptbrasil”’, e
veiculos de imprensa como “estadao” e “WEJA”. No cluster verde claro, que compde
25,97% da rede, Maia compartilha espaco com o presidente da republica, Jair
Bolsonaro (SEM PARTIDO), que possui o0 maior grau de centralidade do grafo.

Abranches (2018) considera comum certa tensao entre lideres do executivo e
do legislativo, devido a caracteristicas estruturais do sistema politico brasileiro.
Contudo, o histérico de interagBes destas duas autoridades extrapola quaisquer
expectativas de conflitos e divergéncias (CNN BRASIL, 2020). A presencga de diversos

politicos da base aliada do presidente, como Eduardo Bolsonaro, Bia Kicis e Carla
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Zambelli (PSL), indica que as menc¢des a Maia neste cluster foram em sua maioria
negativas.

Na comunidade azul claro, que representa 18,08% da rede, ha muitos
deputados de primeiro mandato e com alto engajamento no Twitter. Se destacam,
neste conjunto os perfis de Tabata Amaral (PDT) e Kim Kataguiri (DEM), em primeiro
e segundo lugar no grau de centralidade de intermediacdo. O cluster laranja, 12,70%,
reune diversos deputados de esquerda, prevalecendo em centralidade Fernanda
Melchionna e Sdmia Bomfim (PSOL). A menor comunidade da rede, em verde escuro,
9,95%, evidencia parlamentares e perfis oficiais do Partido Novo, assim como

movimentos sociais de direita como o “Vem pra Rua”.
Figura 25 - Rede de Tweets mencionando proposi¢des — Rio Grande do Sul
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Fonte: Camara dos Deputados, TSE e Twitter

Na Figura 24, o mesmo grafo é apresentado, destacando os 18 deputados
gauchos que interagiram neste contexto. A lista de publicacbes mais compartilhadas
pde em destaque Marcel Van Hattem (NOVO), no grupo relativo ao seu partido, e Bibo
Nunes (PSL), entre o ambito dos deputados de primeiro mandato e os favoraveis ao
presidente. Na primeira e terceira publicacdo em namero de retweets, Van Hattem se
posiciona contra o “projeto” das fake News (em referéncia ao PL 2630/2020, que
institui a Lei Brasileira de Liberdade, Responsabilidade e Transparéncia na Internet),

e explica ao seu publico a diferenca entre emendas de relator e Orcamento Impositivo.
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Na segunda publicacdo de maior alcance, Bibo Nunes ridiculariza projetos do PSOL.
Estes deputados também se destacam no grau de intermediacdo, atingindo
respectivamente a terceira e quinta maior métrica.

A partir da modularidade do grafo, percebe-se que o cluster laranja traz perfis
presentes do ambito da esquerda da rede de coautoria de proposicdes. Entre estes,
Fernanda Melchionna (PSOL), com maior grau de centralidade e de intermediacao da
bancada, e Marcon (PT). A deputada petista Maria do Rosario se situa na comunidade
mais “institucional”, em roxo, tendo o segundo maior grau de intermediagdo. Afonso
Motta n&o retoma o papel de “conector”, ficando em 13° lugar em intermediagao.

Esta secdo se distinguiu da anterior por ndo ter exaurido a prospeccédo dos
dados. Em poucas palavras, sobrou possibilidades, mas faltou memoria,
processamento etc. A partir dos recursos computacionais disponiveis, tanto na
maquina local quanto em instancias do Google Collab, ndo foi possivel explorar
grandes redes. Ainda assim, a discussdo sobre os dados atendeu o objetivo de
pesquisa previamente estabelecido, uma vez que foi apontada a relacdo entre as
redes de proposicdes legislativas e as formadas a partir de tweets. Encaminha-se,
deste modo, as sinteses e reflexdes na conclusédo desta obra.
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CONSIDERACOES FINAIS

Resultados obtidos nesta dissertacdo, por meio de revisdes de literatura e
ferramentas de analise, evidenciam a importancia de acompanhar 0 processo
parlamentar, peca fundamental ao funcionamento da democracia brasileira. E seguro
dizer que isso acontece no Twitter, visto os milhdes de usuérios que seguem o
conjunto de 513 deputados federais estudados. A pergunta de pesquisa "Quéo
consistentes sdo os discursos dos deputados federais no Twitter, se comparados as
suas proposi¢des parlamentares?" se voltou a eficicia deste fenbmeno, buscando
medir 0 quanto que as atividades legislativas transparecem nos discursos politicos do
ambito digital.

Encontrar o nivel de consisténcia entre temas recorrentes nas proposicoes e
nesta midia social foi o primeiro passo para responder este questionamento. O
percentual encontrado no quadro geral foi de 31,97%, e na bancada do Rio Grande
do Sul, 31,07%. Como foi mencionado anteriormente, h4 muito espaco para o
aperfeicoamento dos procedimentos e cédigos executados, como por exemplo, a
aplicacéo de métodos de Processamento de Linguagem Natural (PLN).

Apesar destas limitacbes técnicas, ndo ha como ignorar a baixa
correspondéncia entre os dois campos. As publicagcbes mais compartilhadas no
Twitter indicam que, apesar desta plataforma ser um dos principais meios de
discussdao politica do mundo digital, h4 pouca demanda para debates aprofundados
sobre a formacao de leis, ou criacdo de consenso sobre diretrizes sociais.

O recorte temporal desta dissertacdo foi completamente atipico. A cobertura
midiatica e a exposicdo a primeira pandemia global levou a uma adaptacdo
compulséria dos trabalhos da Camara, e portanto dos posicionamentos politicos nas
midias sociais, a temas ligados a saude. Deste modo, € compreensivel
compartilhamento de noticias ou recomendac¢des sanitarias da OMS pelos deputados,
como foi visto na base de dados. Entretanto, outros assuntos tiveram mais visibilidade
gue as pautas do Congresso, tais como reviravoltas no quadro de aliancas do
presidente, escandalos cobertos pela imprensa, e questdes identitarias.

Ao explorar a relagéo entre as redes de trabalhos legislativos e as formadas a
partir de tweets, foi encontrada uma conjuntura semelhante. A divulgacéo de projetos
de lei, propostas emendas a Constituicdo, entre outras proposi¢oes, representando

cerca de 1% da base de dados, ocorreram em geral em trés formas: Mobilizacao de
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seguidores a periodo de votacao, celebracdo de propostas aceitas no Congresso, e
menc¢des genéricas a natureza de trabalhos parlamentares de aliados ou oponentes
de bancada. Foram poucos os casos em gque se destacaram tentativas de aproximar
0s publicos a questdes técnicas, e essenciais a funcéo legislativa, ou de estabelecer
consultas populares, que os integrassem a tomadas de decisao.

Neste ponto, pode-se valer do referencial teérico acumulado ao longo desta
obra'®. Existe uma dificuldade cada vez mais expressiva de manter ideais
democréticos na era da informacdo. No comec¢o do século, foi muito expresso um
otimismo de que de que cada geracado se tornara mais digital que a anterior, e portanto
o futuro estaria “na mao dos jovens” (NEGROPONTE, 1996, p.231). Até mesmo
Castells, empirista em seus primeiros diagnosticos sobre a internet, afirmou em certo
momento a esperanca de que "se pessoas forem esclarecidas, atuantes e se
comunicarem em todo o mundo”, uma onda de solidariedade global aplacaria a
defasagem entre o desenvolvimento tecnolégico e humano, tornando o sonho do
iluminismo uma realidade (Castells, 2009, p.429).

Este € um ponto interessante, e muito discutido nesta dissertacdo. A
fundamentacdo tetrica do estado moderno perpassa garantias minimas a vida, a
igualdade e a liberdade (VIEIRA, 2019). Contudo, em paises com passado colonial,
como o Brasil, isso sempre foi um blefe. Através do trabalho de Schwarcz e Starling
(2015), se constata que a corte portuguesa compartilhava da mesma educacéao,
costumes e referéncias da Franca pré-revoluciondria, o que ndo a impediu de esmagar
movimentos com a Conjuracéo Baiana e a Revolta dos Malés. E importante destacar
gue a corte nao fez isto sozinha, o sistema escravocrata era protegido por um poder
central, na figura do império, e mantido por poderes regionais, na forma de oligarquias
e geracdes de donos de terra. Ou seja, a desigualdade foi reproduzida de modo social,
e nao somente politico.

Ainda que seja inegavel o aumento da participacdo popular no governo e o
enorme potencial criativo desvelado pelos meios de comunicacao digital, € importante
manter em mente que as relacdes de poder e o pensamento “tradicional” do Brasil ndo
deixou de existir do dia para noite. Por este motivo, considerar muito “analégicas”

criticas como a da escola de Frankfurt e de DeFleur e Ball-Rockeach (1993), que

13 Em futuros estudos, buscaremos atualizar o referencial teérico com mais trabalhos interpretativos
sobre a obra de Habermas, e com maior volume de materiais relativos a polarizacao dos debates
digitais, ideologias, partidos e processo de formacao politica no Brasil.
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denunciavam a repercussao dos ideais falidos da modernidade, € cair na falacia no
determinismo tecnoldgico.

Nesta visdo, novas tecnologias sdo a principal causa de mudanca histdrica,
tanto em nivel macrossocial quanto em processos sociais e psicolégicos sutis
(OXFORD REFERENCE, 2021). Um exemplo disso é esta crenca de que as
propriedades técnicas da internet tornariam a sociedade mais conectada,
descentralizada e inclusiva. E verdade que a atual realidade midiatica oferece
possibilidades ilimitadas e muitas vezes gratuitas mas, como coloca Lanier (2018),
para isso condiciona pessoas em produtos, sistematizando seus comportamentos a
fim de monetiza-los.

Este modelo de negdécios tomou proporcdes geopoliticas. Cristopher Wylie
(2018) conta em seu testemunho ao Congresso Americano que toda propriedade
intelectual e ativos de dados da Cambridge Analitica, agéncia responsavel pela
campanha de Donald Trump em 2016, foi usado durante décadas para mitigar
experiéncias democraticas, capitalizar o descontentamento e alimentar tensdes
étnicas em paises da Africa e da Asia. (WYLIE, 2018).

Santos e Silveira (2001) ndo desconsideram o papel da solidariedade na
resolucao de problemas como este. Contudo, os autores fazem uma distincdo. De um
lado, existe a solidariedade orgéanica, que parte da interdependéncia entre acbes e
atores na construcdo da autonomia e do bem comum. Do outro, a solidariedade
organizacional, que mecaniza este processo para atender a interesses particulares.

O mesmo pode ser dito sobre os processos de mobilizacdo no Twitter. A
maneira como os parlamentares estudados agiram na plataforma néo diferiu muito a
de influenciadores digitais. Enjolras (2014) encontra tendéncia semelhante em seu
estudo sobre parlamentares noruegueses. Mesmo neste pais, com baixissimo indice
de desigualdade social, os tweets dos politicos também dao maior destaque a
aspectos de suas vidas privadas, ou topicos que geram mais engajamento como
esportes, musica e cultura pop.

Aqui cabe uma contribuicdo da Anélise de Redes Sociais: 0s nés centrais de
uma rede tendem a concentrar o numero de arestas, devido a um fenébmeno chamado
de “conexao preferencial” (SILVA; STABILE, 2016). Neste caso, quando um deputado
obtém um publico expressivo, e consegue antecipar razoavelmente suas reacoes a
conteudos amplamente difundidos na rede, a tendéncia € que continue crescendo

independente se segue ou n&o as atribuicées de transparéncia do cargo.
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E preciso fazer um adendo sobre a natureza das discussées na plataforma.
Devido aos seus perfis minimalistas, com foco na constante publicacdo de mensagens
curtas e instantaneas (SILVA, 2012), € mais adequado pensar no Twitter como uma
rede de promocéo pessoal, do que em uma voltada para debates. Ao contrario do que
se possa pensar, isso é bom para a democracia. De acordo com Habermas (1984), o
ego pode influenciar visbes de mundo informando, encorajando ou as advertindo
criticamente. O autor desta dissertacdo estuda o Twitter desde 2014. Nao existe
espaco digital mais diverso em opinides e aberto. O que falta nos circuitos desta rede,
tanto na esquerda quanto na direita sdo dados factuais.

Ha uma tendéncia perigosa de marginalizar fatos, enaltecendo interpretacdes
e narrativas. I1sso acontece porque o mundo esta ficando cada vez mais complexo,
sendo mais facil escantear a realidade objetiva, a ajustando a perspectivas
particulares. A predominancia de dissensos irremediaveis nas midias sociais decorre
deste contexto, uma vez que um consenso minimo sobre fatos € necessario para
discutir temas de interesse publico (MAGRANI; OLIVEIRA, 2018).

A critica de Lyotard (1986) a Habermas indica que a busca por um consenso
universal ndo € o parametro certo para avaliar o campo das discussdes, pois
dissensos também fazem parte de seu processo constitutivo. Deste modo, se torna
pouco razoavel esperar um cenario onde todos concordam, ou cair em um
reducionismo onde nada se agrega no meio digital. Manovich (2018) acredita que a
alfabetizacéo digital hoje requer mais agéncia no uso das midias sociais, de modo que
seus usuarios entendam por que cada anuncio e conteudo é mostrado.

Pode-se acrescentar ai a necessidade de maior escrutinio a informacdes
compartilhadas no ambito politico. De Faria (2012) e outros autores citados discorrem
sobre o fracasso de iniciativas com esse objetivo. Sejam governamentais ou Civis,
estas geralmente erram ao esperar que politicos divulguem seu trabalho de modo
espontaneo e pragmatico, e que o publico mude seu comportamento (sites que
acessam ou como se expressam no meio digital) por motivos altruistas. Atualmente a
Camara dos Deputados e o Tribunal Superior de Contas aderem a uma politica
institucional de dados abertos. Esta deliberacdo mostra respaldo da democracia
brasileira com as tecnologias digitais.

Entretanto, as dificuldades encontradas no processamento de dados publicos
indicam falta de zelo das autoridades responsaveis. Sem conhecimentos prévios em

informatica, ndo seria possivel cumprir os objetivos de pesquisa em tempo habil. O



111

caso da declaracdo de bens dos candidatos no site do TSE é o exemplo perfeito. No
arquivo, os candidatos sao identificados somente por coédigo, e o0s valores sao
divididos a cada bem declarado. Ainda que possa existir uma razao técnica para isso,
envolvendo o banco de dados ou outros programas utilizados pelo Tribunal, ndo é
justo delegar as informacfes somente a quem tenha conhecimento para decifra-las.
Especialmente no atual quadro da difusdo da internet, onde a maioria da populacao a
acessa atraves de dispositivos e redes moveis.

A forma como as entidades publicas vem cumprindo as normas de
transparéncia nao esta completamente errada. O que falta € mais dialogo com a
sociedade civil. O Congresso Nacional, ao menos, estd se adaptando a novas
realidades. Uma vez que a ideia de uma plataforma de participacéo ubiqua se mostrou
invidvel, investiu-se na descentralizacdo dos servicos e informacgfes da instituicao.

Por meio desta e de outras medidas, imensas bases de dados tornaram-se
passiveis de consulta. As possibilidades de pesquisa com estas amostras sao ainda
maiores, se somadas as consultas académicas no Twitter. Esta dissertacdo
representa uma fracdo minima deste campo. O esforco a documentacao das técnicas
utilizadas esteve presente da conceitualizagdo a conclusdo do trabalho. Acredita-se
gue a reprodutibilidade dos resultados encontrados facilitara a validacéo, refutacéo ou
apropriacdo destes em outros contextos, fomentando a andlise cientifica de
fendbmenos comunicacionais.

A idoneidade dos dados ndo implica em "neutralidade ideolégica". Segundo
Said (2007), é impossivel separar o erudito das circunstancias da vida e um conjunto
de crencas de sua posicao social. Portanto, o ideal desta obra pode ser resumido em
um Unico ponto: o bem comum deve pesar mais do que o interesse da classe politica.
Isto ndo implica em todas as pessoas pensando igual, com um unico obijetivo.
Diferentes interesses de classe podem ser estruturados organicamente, de modo que
se harmonizem suas diversidades.

Esta assercédo leva ao conceito central desta obra. Apesar do referencial
bibliografico levantado, e da discussdo sobre os dados dentro dos objetivos de
pesquisa, ainda ha margem para um ultimo questionamento. Afinal, a Esfera Publica
referida aqui se trata da Camara dos Deputados ou do Twitter?

Como destacado nos primeiros capitulos, esta varia em contexto, historia e
tecnologia. Tanto nos meios que se dispde, indo da agora as plataformas digitais, ao

seu condicionamento social, ou seja, se de fato da voz a todos ou se restringe a um
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seleto grupo de participantes. Na leitura de Rudiger (2009) sobre a teoria da agéo
comunicativa, se destacam referéncias as “midias sistémicas”, que prescrevem a
racionalizacdo do mundo da vida, desonerando as pessoas da necessidade de se
comprometerem com a prépria comunicagao.

Interpretar esta passagem pelo viés do determinismo tecnoldgico implica em
atribuir a sistematicidade a meios tradicionais, tais quais a televisdo e o radio, e a
descentralizacao e horizontalidade os meios digitais. Contudo, fenébmenos abordados
aqui, como a polarizacdo do debate publico e a possibilidade de manipular canais de
informag¢ao muito acessados, invalidam este ponto de vista.

Consideramos entdo que as midias sociais, epitome do mundo digital na
atualidade, séo alvo de duas tendéncias conflitantes: impulsos sistémicos, pelos quais
prevalecem relac6es de poder pré-determinadas pela concentracao de capital politico
e econOmico (LUBENOW, 2015), e comunidades ideais de comunicagcédo, onde
formacdo de consenso se da através da racionalizacdo coletiva de questdes
normativas, a fim de promover a tolerancia mutua e convivéncia em comum
entendimento (PERLATTO, 2012).

Mesmo se a “autonomia do mundo da vida”, ou a “solidariedade organica” se
concretizassem em uma midia social, esta ndo definiria inteiramente o estado da
esfera publica na atualidade. A definicdo tradicional de Habermas ressalta que este
espaco de comunicacdo ndo pode ser limitado ou restringido, desde que integre
processos de deliberacao publica, onde temas e contribuicdes de esferas autbnomas
sejam institucionalizados por sistemas politicos e administrativos estabelecidos
democraticamente (LUBENOW, 2015).

Este aspecto multidimensional implica que a Esfera Publica na Era da
Informacédo pode ser caracterizada pela interconexdo das midias sociais com outros
sistemas sociotécnicos latentes, a medida que cultura, economia e politica séo
digitalizadas. Portanto, a busca por transparéncia e maior participacdo politica deve
ser transversal a academia, imprensa e a sociedade civil, para desenvolver ndo s6
inteligéncia, mas sensibilidade e autoconhecimento coletivo que fortalecam o laco

social e o garantam funcionamento das instituigoes.



113

REFERENCIAS

ABRANCHES, Sérgio Henrique. Presidencialismo de coalizdo: raizes e evolucéo
do modelo politico brasileiro. Sdo Paulo, Brazil: Companhia das Letras, 2018.

AGRESTI, Alan; FINLAY, Barbara. Métodos estatisticos para as ciéncias sociais.
Porto Alegre, Brasil: Penso Editora, 2012.

ANDRADE, Aparecida de Moura; COUTINHO, Robson Luiz Fialho. Processo
Legislativo nas comissdes da Camara dos Deputados. Brasilia: Camara dos
Deputados, [S. ], 2019.

ARAUJO, Willian Fernandes. As narrativas sobre os algoritmos do Facebook: uma
andlise dos 10 anos do feed de noticias. [S. I.], 2017.

ARIF, Tasleem. The mathematics of social network analysis: metrics for academic
social networks. International Journal of Computer Applications Technology and
Research, [S. I.], v. 4, n. 12, p. 889-93, 2015.

BASTIAN, Mathieu; HEYMANN, Sebastien; JACOMY, Mathieu. Gephi: an open
source software for exploring and manipulating networks. In: 2009, Anais [...]. . In:
THIRD INTERNATIONAL AAAI CONFERENCE ON WEBLOGS AND SOCIAL
MEDIA. [s.l: s.n.]

BASTOS, Marco Toledo. Public Opinion Revisited: The propagation of opinions in
digital networks. Journal of Arab & Muslim Media Research, [S. |.], v. 4, n. 2-3, p.
185201, 2012.

BBC. Twitter “permanently suspends” Trump’s account. BBC News, [S. |.], 2021.
Disponivel em: https://www.bbc.com/news/world-us-canada-55597840. Acesso em:
14 dez. 2021.

BERTALAN, Vithor Gomes; SERON RUIZ, Evandro Eduardo. Using topic modeling
to find main discussion topics in brazilian political websites. In: PROCEEDINGS OF
THE 25TH BRAZILLIAN SYMPOSIUM ON MULTIMEDIA AND THE WEB,
WEBMEDIA 2019 2019, Rio de Janeiro, Brazil. Anais [...]. Rio de Janeiro, Brazil:
ACM Press, 2019. p. 245-248. DOI: 10.1145/3323503.3360644.

BESSA, Paula Alice Miller; DE AZEVEDO, lone Galoza; DE SOUSA, Carlos
Henrique Medeiros. Das Ruas as Redes: A informacdo e a comunicacéo no (re)
pensar e (re) fazer politica. [S. |.], 2016.

BUSH, Vannevar. As we may think. The atlantic monthly, Boston, p. 101-108,
1945.

CARAZZA, Bruno. Dinheiro, eleicdes e poder: as engrenagens do sistema
politico brasileiro. Sdo Paulo, Brazil: Companhia das Letras, 2018.

CASTELLS, Manuel. A sociedade em rede. A era da informacao: economia,
sociedade e cultura volume |. Sdo Paulo: Editora Paz e Terra, 1999. a.



114

CASTELLS, Manuel. O poder da identidade. A era da informag&o: Economia,
sociedade e cultura volume Il. Sado Paulo: Paz e Terra, 1999. b.

CASTELLS, Manuel. O fim de milenio. A era da informac¢ao: Economia,
sociedade e cultura volume lll. Sdo Paulo: Paz e Terra, 1999. c.

CASTELLS, Manuel. The New Public Sphere: Global Civil Society, Communication
Networks, and Global Governance. The ANNALS of the American Academy of
Political and Social Science, [S. |.], v. 616, n. 1, p. 78-93, 2008. DOI:
10.1177/0002716207311877.

CASTELLS, Manuel. Redes de indignacao e esperanca: movimentos sociais na
era da internet. Rio de Janeiro: J. Zahar, 2013.

CGI.BR. Pesquisa Sobre o Uso das Tecnologias de Informacdo e Comunicacéao
nos Domicilios Brasileiros. S&do Paulo.

CGI.BR. Painel TIC Covid-19: Pesquisa sobre o uso da internet no Brasil
durante a pandemia do novo Coronavirus. Séao Paulo.

CHAGAS, Viktor; TOTH, Janderson. Monitorando memes me midias sociais.
Monitoramento e pesquisa em midias sociais: metodologias, aplicacdes e
inovagdes. Sdo Paulo: Uva Limao, [S. I.], 2016.

CIDADA, AUDITORIA. Twitter dos Deputados Federais 2020. 2020. Disponivel
em: https://auditoriacidada.org.br/contato-dos-deputados-federais-2020-twitter/.

CNN BRASIL. Bolsonaro e Maia: ataques em entrevistas refletem historico de
relacdo tensa. 2020. Disponivel em: https://www.cnnbrasil.com.br/politica/bolsonaro-
e-maia-ataques-em-entrevistas-refletem-historico-de-relacao-tensa/. Acesso em: 10
dez. 2021.

COSTA, Sérgio. A democracia e a dinamica da esfera publica. Lua Nova: Revista
de Cultura e Politica, [S. I.], n. 36, p. 5565, 1995. DOI: 10.1590/S0102-
64451995000200004.

DA SILVA, Deborah Ramos; KERBAUY, Maria Teresa Miceli. Eleicbes 2018 e a forte
influéncia das redes sociais. Liberdade de Expressao Questdes da atualidade, [S.
L], p. 125, 2020.

DA SILVA, Felipe Carreira. Habermas e a Esfera Publica reconstruindo a Historia.
Sociologia, Problemas e Praticas, [S. |], v. 35, p. 117-138, 2001.

DA SILVA, José Afonso. Estrutura e funcionamento do Poder Legislativo. Revista de
informacao legislativa, [S. |.], v. 47, n. 187, p. 137-154, 2010.

DA SILVA RESENDE, Ciro Antbnio; DA MATA, Janaina Ferreira; COSTA, Macdowell
Batista; RAMOS, Vanessa Quirino; PEREIRA, Marcus Abilio. Gabinete digital: uma
experiéncia de democracia na rede. In. CONFERENCE OIDP, PORTO ALEGRE,
BRAZIL 2012, Anais [...]. [s.l: s.n.]



115

DE FARIA, Cristiano Ferri Soares. O parlamento aberto na era da internet: pode o
povo colaborar com o Legislativo na elaboracéo das leis? [s.l.] : EdicOes
Camara, 2012.v. 18

DE SOUSA JUNIOR, Jo&o Henriques; RAASCH, Michele; SOARES, Jo&o Coelho;
DE SOUSA, Leticia Virginia Henriques Alves. Da Desinformacdo ao Caos: uma
analise das Fake News frente a pandemia do Coronavirus (COVID-19) no Brasil.
Cadernos de Prospeccéo, [S. I.], v. 13, n. 2 COVID-19, p. 331, 2020.

DEFLEUR, Melvin L.; BALL-ROCKACH, Sandra. Teorias da Comunicacao de
Massa. Rio de Janeiro: Zahar, 1993.

Digital 2021. [s.d.]. Disponivel em: https://wearesocial.com/digital-2021. Acesso em:
20 jul. 2021.

Digital in Brazil. 2021. Disponivel em: https://datareportal.com/reports/digital-2021-
brazil. Acesso em: 19 jul. 2021.

ENJOLRAS, Bernard. How politicians use Twitter and does it matter? The case of
Norwegian national politicians. [S. |.], 2014. DOI: 10.13140/2.1.3177.3123. Disponivel
em: http://rgdoi.net/10.13140/2.1.3177.3123. Acesso em: 13 dez. 2021.

FUCHS, Christian. Midias Sociais e a Esfera Publica. Revista Contracampo, [S. 1],
v. 34, n. 3, 2016. DOI: 10.20505/contracampo.v34i3.912. Disponivel em:
http://www.contracampo.uff.br/index.php/revista/article/view/912. Acesso em: 13 out.
2021.

GARCIA, David; MENDEZ, Fernando; SERDULT, Uwe; SCHWEITZER, Frank.
Political polarization and popularity in online participatory media: An integrated
approach. In: INTERNATIONAL CONFERENCE ON INFORMATION AND
KNOWLEDGE MANAGEMENT, PROCEEDINGS 2012, Anais [...]. [s.l: s.n.] p. 3-10.
DOI: 10.1145/2389661.2389665.

GARCIA, Leila Posenato; DUARTE, Elisete. Infodemia: excesso de quantidade
em detrimento da qualidade das informacdes sobre a COVID-19SciELO Public
Health, , 2020.

GILLESPIE, Tarleton. Custodians of the Internet: Platforms, Content Moderation,
and the Hidden Decisions That Shape Social Media. Londres: Yale University
Press, 2018.

GOMES, Itania Maria Mota. O infotainment e a cultura televisiva." A TV em
transicdo. Tendéncias de programacéao no Brasil e no mundo, [S. |], n. 1, p. 195—
221, 2009.

GONAWELA, A’'Ndre; KUMAR, Reeshma; THAWANI, Udit; AHMAD, Dina;
CHANDRASEKARAN, Ramgopal; PAL, Joyojeet. The Anointed Son, The Hired Gun,
and the Chai Wala: Enemies and Insults in Politicians’ Tweets in the Run-Up to the
2019 Indian General Elections. In: PROCEEDINGS OF THE 53RD HAWAII
INTERNATIONAL CONFERENCE ON SYSTEM SCIENCES 2020, Anais [...]. [s.I:
s.n.] p. 10. DOI: 10.24251/hicss.2020.352.



116

GORKOVENKO, Katerina; TAYLOR, Nick. Politics at home: Second screen
behaviours and motivations during TV Debates. In: ACM INTERNATIONAL
CONFERENCE PROCEEDING SERIES 2016, Gothenburg, Sweden. Anais [...].
Gothenburg, Sweden: ACM Press, 2016. p. 1-10. DOI: 10.1145/2971485.2971514.

GORKOVENKO, Katerina; TAYLOR, Nick. Audience and expert perspectives on
second screen engagement with political debates. In: TVX 2019 - PROCEEDINGS
OF THE 2019 ACM INTERNATIONAL CONFERENCE ON INTERACTIVE
EXPERIENCES FOR TV AND ONLINE VIDEO 2019, Salford (Manchester), United
Kingdom. Anais [...]. Salford (Manchester), United Kingdom: ACM Press, 2019. p.
70-82. DOI: 10.1145/3317697.3323352.

HABERMAS, Jurgen. The Theory of Communicative Action, Volume 1.
Cambridge: Polity, 1984.

HABERMAS, Jurgen. The structural transformation of the public sphere: an
inquiry into a category of bourgeois society. Cambridge: MIT press, 1989.

HABERMAS, Jirgen. The Theory of Communicative Action: Lifeworld and
Systems, a Critique of Functionalist Reason, Volume 2. Hoboken: John Wiley &
Sons, 2015. v. 2

HU, Mengdie; WONGSUPHASAWAT, Krist; STASKO, John. Visualizing social media
content with sententree. IEEE transactions on visualization and computer
graphics, [S. 1], v. 23, n. 1, p. 621-630, 2016.

JERONIMO, Luciana Saraiva de Oliveira. Didlogo tematico on-line na consulta
publica digital: Um estudo sobre relacdes entre enunciados do governo e dos
cidadaos. 2016. Pontificia Universidade Catdlica do Rio Grande do Sul, Porto
Alegre, Brasil, 2016.

LAMOUNIER, Bolivar. O que é que se constroi quando se constréi a democracia. In:
AVELAR, Lucia; CINTRA, Anténio Octavio (org.). Slstema politico brasileiro: uma
introducgéo. S&o Paulo: Unesp, 2015. v. 3.

LANIER, Jaron. Ten arguments for deleting your social media accounts right
now. Nova York: Henry Holt, 2018.

LATOUR, Bruno. Jamais fomos modernos. Sao Paulo: Editora 34, 1994.

LE, Huyen; BOYNTON, G. R.; MEJOVA, Yelena; SHAFIQ, Zubair; SRINIVASAN,
Padmini. Bumps and bruises: Mining presidential campaign announcements on
Twitter. In: HT 2017 - PROCEEDINGS OF THE 28TH ACM CONFERENCE ON
HYPERTEXT AND SOCIAL MEDIA 2017, Prague, Czech Republic. Anais [...].
Prague, Czech Republic: ACM Press, 2017. p. 215-224. DOI:
10.1145/3078714.3078736.

LIN, Yu-Ru; MARGOLIN, Drew; KEEGAN, Brian; LAZER, David. Voices of victory: A
computational focus group framework for tracking opinion shift in real time. In: 2013,
Anais [...]. . In. PROCEEDINGS OF THE 22ND INTERNATIONAL CONFERENCE
ON WORLD WIDE WEB. [s.I: s.n.] p. 737-748.



117

LOKOT, Tetyana; DIAKOPOULOS, Nicholas. News Bots: Automating news and
information dissemination on Twitter. Digital Journalism, [S. ], v. 4, n. 6, p. 682—
699, 2016.

LUBENOW, Jorge Adriano. Esfera publica e democracia deliberativa em Habermas:
modelo teorico e discursos criticos. Kriterion: Revista de Filosofia, [S. I.], v. 51, n.
121, p. 227-258, 2010. DOI: 10.1590/S0100-512X2010000100012.

LUBENOW, Jorge Adriano. A Categoria de Esfera Publica em Jirgen Habermas:
Para Uma Reconstrucao da Autocritica. [s.l.] : EDITORA CRV, 2015. DOI:
10.24824/978854440627.4. Disponivel em:
https://editoracrv.com.br/produtos/detalhes/31418-detalhes. Acesso em: 13 out.
2021.

LYOTARD, Jean Francois. O p6s-moderno. Rio de Janeiro: Jose Olympio, 1986.

MAGRANI, Eduardo; OLIVEIRA, Renan Medeiros De. A esfera publica (forjada) na
era das fake news e dos filtros-bolha. Cadernos Adenauer, Fake news e as
elei¢cbes. [S. |], v. 19, Fake news e as elei¢bes, p. 26, 2018.

MALINI, Fabio. O comunismo das redes: sistema midiatico, p2p, colaboracdo em
rede e novas politicas de comunicacado na Internet. Universidade Federal do Rio
de Janeiro, Tese de Doutoramento, [S. I.], 2007.

MANOVICH, Lev. Cultural analytics: visualising cultural patterns in the era of “more
media”. Domus March, [S. I.], 2009.

MANOVICH, Lev. Software takes command. Londres: A&C Black, 2013.

MANOVICH, Lev. 100 Billion Data Rows per Second: Culture Industry and Media
Analytics in the Early 21st Century. International Journal of Communication, [S.
l.], 2018.

MARAZZI, Christian. La Place des chaussettes: Le tournant linguistique de
I’économie et ses conséquences politiques. [s.l.] : Editions de I'Eclat, 1997.

MASCARO, Christopher; AGOSTO, Denise; GOGGINS, Sean P. One-sided
conversations: The 2012 presidential election on twitter. In: ACM INTERNATIONAL
CONFERENCE PROCEEDING SERIES 2016, Shanghai, China. Anais [...].
Shanghai, China: ACM Press, 2016. p. 112-121. DOI: 10.1145/2912160.2912185.

MONTI, Corrado; ROZZA, Alessandro; ZAPPELLA, Giovanni; ZIGNANI, Matteo;
ARVIDSSON, Adam; COLLEONI, Elanor. Modelling political disaffection from Twitter
data. In: PROCEEDINGS OF THE 2ND INTERNATIONAL WORKSHOP ON ISSUES
OF SENTIMENT DISCOVERY AND OPINION MINING, WISDOM 2013 - HELD IN
CONJUNCTION WITH SIGKDD 2013 2013, Chicago, lllinois. Anais [...]. Chicago,
lllinois: ACM Press, 2013. p. 1-9. DOI: 10.1145/2502069.2502072.

MP sobre assinatura eletrénica em documentos publicos recebe 76 emendas.
Senado Federal. 2020. Disponivel em:
https://www12.senado.leg.br/noticias/materias/2020/06/23/mp-sobre-assinatura-
eletronica-em-documentos-publicos-recebe-76-emendas. Acesso em: 5 dez. 2021.



118

NEGROPONTE, Nicholas. Being digital. Londres: Hodder & Stoughton, 1995.

NGUYEN, James. Politics and the Twitter Revolution: A Brief Literature Review and
Implications for Future Research. Social Networking, [S. l.], v. 7, n. 4, p. 243-251,
2018.

NICOLAU, Jairo Marconi. Representantes de quem? os (des)caminhos do seu
voto da urna a Camara dos Deputados. Rio de Janeiro, RJ: Zahar, 2017.

NIEBORG, David B.; POELL, Thomas. The platformization of cultural production:
Theorizing the contingent cultural commodity. New Media and Society, [S. I.], v. 20,
n. 11, p. 4275-4292, 2018.

OLIVEIRA, Vania Aparecida Rezende De; CANCADO, Airton Cardoso; PEREIRA,
José Roberto. Gestédo social e esfera publica: aproximacdes tedrico-conceituais.
Cadernos EBAPE.BR, [S. ], v. 8, n. 4, p. 613-626, 2010. DOI: 10.1590/S1679-
39512010000400004.

OXFORD REFERENCE. Technological Determinism. 2021. DOI:
10.1093/oi/authority.20110803102813253. Disponivel em:
https://www.oxfordreference.com/view/10.1093/oi/authority.20110803102813253.
Acesso em: 26 dez. 2021.

PANDA, Anmol; CHAKRABORTY, Sunandan; RAVAL, Noopur; ZHANG, Han;
MOHAPATRA, Mugdha; AKBAR, Syeda Zainab; PAL, Joyojeet. Affording extremes:
Incivility, social media and democracy in the indian context. In: ACM
INTERNATIONAL CONFERENCE PROCEEDING SERIES 2020, Guayaquil
Ecuador. Anais [...]. Guayaquil Ecuador: ACM, 2020. p. 1-12. DOI:
10.1145/3392561.3394637.

PEREIRA, Marisley. Perspectivas dos Instrumentos de Accountability sobre a
Superviséo da Atividade Parlamentar. 2008. Universidade do Legislativo
Brasileiro, [S. |.], 2008.

PERLATTO, Fernando. Habermas, a esfera publica e o Brasil. Revista Estudos
Politicos, [S. |], v. 3, n. 5, p. 78-94, 2012.

PINTO, Julio Roberto de Souza. Processo legislativo no estado democratico de
direito. Revista de informacéo legislativa, [S. |.], v. 42, n. 166, p. 193-203, 2005.

PORTAL DA CAMARA DOS DEPUTADOS. Nimero de deputados negros cresce
guase 5%. 2018a. Disponivel em: https://www.camara.leg.br/noticias/545913-
numero-de-deputados-negros-cresce-quase-5/. Acesso em: 23 jul. 2021.

PORTAL DA CAMARA DOS DEPUTADOS. Camara tem 243 deputados novos e
renovacgao de 47,3%. 2018b. Disponivel em:
https://www.camara.leg.br/noticias/545896-camara-tem-243-deputados-novos-e-
renovacao-de-473/. Acesso em: 23 jul. 2021.

PORTAL DA CAMARA DOS DEPUTADOS. Nova composi¢céo da Camara ainda
tem descompasso em relacdo ao perfil da populacao brasileira. 2019.
Disponivel em: https://www.camara.leg.br/noticias/550900-nova-composicao-da-



119

camara-ainda-tem-descompasso-em-relacao-ao-perfil-da-populacao-brasileira/.
Acesso em: 23 jul. 2021.

PORTAL DA CAMARA DOS DEPUTADOS. Deputados. 2021a. Disponivel em:
https://www2.camara.leg.br/transparencia/acesso-a-informacao/copy_of perguntas-
frequentes/deputados. Acesso em: 23 jul. 2021.

PORTAL DA CAMARA DOS DEPUTADOS. Suplentes em Exercicio. 2021b.
Disponivel em: https://www.camara.leg.br/deputados/suplentes-em-exercicio. Acesso
em: 23 jul. 2021.

POSEGGA, Oliver; JUNGHERR, Andreas. Characterizing Political Talk on Twitter: A
Comparison Between Public Agenda, Media Agendas, and the Twitter Agenda with
Regard to Topics and Dynamics. In: PROCEEDINGS OF THE 52ND HAWAII
INTERNATIONAL CONFERENCE ON SYSTEM SCIENCES 2019, Anais [...]. [s.I:
s.n.] p. 10. DOI: 10.24251/hicss.2019.312.

RAY, Argha; GEORGE, Joey. Online Disinformation and the Psychological Bases of
Prejudice and Political Conservatism. In: PROCEEDINGS OF THE 52ND HAWAII
INTERNATIONAL CONFERENCE ON SYSTEM SCIENCES 2019, Anais [...]. [s.]:
s.n.] p. 11. DOI: 10.24251/hicss.2019.330.

RECUERO, Raquel; BASTOS, Marco; ZAGO, Gabriela. Anélise de redes para
midia social. [s.l.] : Editora Sulina, 2015.

RUDIGER, Francisco. Martin Heidegger e a quest&o da técnica: prospectos
acerca do futuro do homem. Porto Alegre: Sulina, 2006.

RUDIGER, Francisco. As Teorias da Comunicac&o. Porto Alegre: Penso Editora,
20009.

SAID, Edward W. Orientalismo: o Oriente como invencao do Ocidente. [s.l.] :
Editora Companhia das Letras, 2007.

SANTOS, Milton; SILVEIRA, Maria Laura. O Brasil: territério e sociedade no
inicio do século XXI. 19. ed. Rio de Janeiro.

SARDINHA, Edison; COSTA, Sylvio. Direita cresce e engole o centro no
Congresso mais fragmentado da historia. 2019. Disponivel em:
https://congressoemfoco.uol.com.br/legislativo/direita-cresce-e-engole-o-centro-no-
congresso-mais-fragmentado-da-historia/. Acesso em: 11 mar. 2021.

SCHWARCZ, Lilia Moritz; STARLING, Heloisa Maria Murgel. Brasil: uma biografia.
Séo Paulo, Brazil: Companhia das Letras, 2015.

SIEBENEICHLER, Flavio Beno. O Conceito Esfera Publica No Pensamento
Habermasiano. Logeion: Filosofia da Informagéo, [S. |.], v. 5, p. 84-96, 2018. a.
DOI: 10.21728/logeion.2018v5n0.p84-96.

SIEBENEICHLER, Flavio Beno. Mundo Da Vida E Sistema Na Teoria Do Agir
Comunicativo. Logeion: Filosofia da Informacao, [S. |.], v. 5, p. 27-36, 2018. b.
DOI: 10.21728/logeion.2018v5n0.p27-36.



120

SIEBENEICHLER, Flavio Beno. Jurgen Habermas: Uma Teoria Da Comunicacdo
Humana. Logeion: Filosofia da Informacao, [S. I.], v. 5, p. 8-26, 2018. c. DOI:
10.21728/logeion.2018v5n0.p8-26.

SILVA, Tarcizio Roberto Da. Aplicativos de analise de informacfes sociais:
mapeamento e dindmicas interacionais. [S. |.], 2012. a.

SILVA, Talita Victor. O Uso Do Twitter Pelos Deputados Federais Brasileiros:
Estudo Sobre Atuagao E Tendéncias De Comportamento. 2012b. Centro de
Formacéao, Treinamento e Aperfeicoamento da Camara dos Deputados (Cefor), [S.
l.], 2012.

SILVA, Tarcizio; STABILE, Max. Monitoramento e pesquisa em midias sociais:
metodologias, aplicacdes e inovacdes. Analise de redes em Midias Sociais. Sdo
Paulo: Uva Limao, [S. |], p. 237-260, 2016.

SMITH, Marc A. Conectando o poder das redes sociais. RECUERO, Raquel;
BASTOS, Marco; ZAGO, Gabriela. Andlise de redes para midia social. Porto
Alegre: Sulinas, [S. |], p. 9-19, 2015.

SUL 21. Site do Gabinete Digital é tirado do ar pelo governo do Estado. 2015.
Disponivel em: https://www.sul21.com.br/ultimas-noticias/geral/2015/08/site-do-
gabinete-digital-e-tirado-do-ar-pelo-governo-do-estado/. Acesso em: 13 nov. 2020.

TARNOFF, Ben; WEIGEL, Moira. Why Silicon Valley can’t fix itself. 2018.
Disponivel em: http://www.theguardian.com/news/2018/may/03/why-silicon-valley-
cant-fix-itself-tech-humanism. Acesso em: 19 jul. 2021.

VIEIRA, Fernando Sabdia. Regras, instituicdes e decis6es na Camara dos
Deputados do Brasil. 1la. edi¢éo ed. Curitiba, PR: Appris Editora, 2019.

VILLA, Dana R. Postmodernism and the Public Sphere. American Political Science
Review, [S. |], v. 86, n. 3, p. 712-721, 1992. DOI: 10.2307/1964133.

WELLS, Chris; SHAH, Dhavan; LUKITO, Josephine; PELLED, Ayellet;
PEVEHOUSE, Jon CW; YANG, JungHwan. Trump, Twitter, and news media
responsiveness: A media systems approach. New Media & Society, [S. I.], v. 22, n.
4, p. 659-682, 2020.

WU, Vinicius Gomes. A comunicagdo em experiéncias de e-participacdo: O caso
da plataforma dialoga brasil. 2018. Pontificia Universidade Catodlica do Rio de
Janeiro, Rio de Janeiro, Brasil, 2018. DOI: 10.17771/PUCRio.acad.36532. Disponivel
em: http://www.maxwell.vrac.puc-
rio.br/Busca_etds.php?strSecao=resultado&nrSeq=36532@1. Acesso em: 13 out.
2021.

WYLIE, Christopher. 2018. Disponivel em:
https://www.judiciary.senate.gov/download/05-16-18-wylie-testimony. Acesso em: 19
jul. 2021.

YAQUB, Ussama; CHUN, Soon Ae; ATLURI, Vijayalakshmi; VAIDYA, Jaideep.
Analysis of political discourse on twitter in the context of the 2016 US presidential



121

elections. Government Information Quarterly, [S. I.], v. 34, n. 4, p. 613-626, 2017.
DOI: 10.1016/j.9ig.2017.11.001.

APENDICE A - Notebook de coleta e processamento de dados

Nesta dissertacdo, os notebooks voltados a coleta, processamento, analise e
visualizacdo de dados séo considerados como apéndices — materiais elaborados pelo
autor a fim de complementar sua argumentacao.

import pandas as pd

import decimal

import numpy as np

from tabulate impert tabulate

from fuzzywuzzy import process

impert gspread

import tweepy

from tweepy import OAuthHandler

import time

from cauth2client.service_account import ServiceAccountCredentials
from df2gspread import df2gspread as d2g

import sys

import argparse

impert json

import logging

import codecs

import os.path

from os.path import join as pjoin

import glob

impert json

from io import StringIO

from io import open

from urllib.request import urlopen

from itertools import chain

import os

import csv

import regex as re

from csv import DictReader

import itertools

import networkx as nx

from networkx.algorithms.community impert girvan_newman
from networkx.algorithms.community import greedy_modularity_communities
from networkx.readwrite import json_graph

from IPython.core.interactiveshell impert InteractiveShell
InteractiveShell.ast_node_interactivity = "all"

import sys

import os.path

import time

import argparse

import json

import tweepy

from tweepy import OAuthHandler
import logging

import codecs

from os.path impert join as pjoin



0.4 - Declaracdo das chaves de APl do Twitter

E preciso requisita-las na pagina de desenvolvedores da plataforma.

consumer_key =

consumer_secret = ''

access_token = '

access_token_secret =
auth = tweepy.OAuthHandler(consumer_key, consumer_secret)

auth.set_access_token(access_token, access_token_secret)
api = tweepy.API(auth)

0.5 - Download dos dados da Camara dos Deputados e do Tribunal Superior Eleitoral

Cémara TSE
deputados candidatos2018
proposicoes bensCandidatos2018

votacoesProposicoes

proposicoesAutores

0.6 - Significado dos sufixos

* Dataframe_F: base proveniente de filtro
+ Dataframe_M: base proveniente de pareamento (merge)
+ Dataframe_G: base proveniente de agrupamento (grouby)

1 - Importacdo dos dados

1.1 - Carregamento de dados referentes a deputados, proposicdes, votagdes e frentes
parlamentares

proposicoes = pd.read_csv("dados-camara/2020/originais/proposicoes-2020.csv", sep=";", encoding="utf-8")
proposicoesAutores = pd.read_csv("dados-camara/2020/originais/proposicoesAutores-2820.csv", sep=";", encoding="utf-8")
proposicoesTemas = pd.read_csv("dados-camara/2@20/originais/proposicoesTemas-2020.csv", sep=";", encoding="utf-8")
votacoes = pd.read_csv("dados-camara/2028/originais/votacoes-20208.csv", sep=";", encoding="utf-8")

votacoesOrientacoes = pd.read_csv("dados-camara/2028/originais/votacoesOrientacoes-2020.csv", sep=

, encoding="utf-8")
, encoding="utf-8")

votacoesProposicoes = pd.read_csv("dados-camara/2028/originais/votacoesProposicoes-20208.csv", sep=
votacoesVotos = pd.read_csv("dados-camara/2020/originais/votacoesVotos-2020.csv", sep=";", encoding="utf-8")
frentesDeputados = pd.read_csv("dados-camara/2828/originais/frentesDeputados.csv”, sep=";", encoding="utf-8")

deputados = pd.read_csv("dados-camara/2020/originais/deputados.csv”, sep=";", encoding="utf-8")

1.2 - Listagem de colunas das bases

# proposicoes.columns

# List(proposicoesAutores.columns)
list(proposicoesTemas.columns)
List(votacoes.columns)
List(votacoesOrientacoes.columns)
List(votaccesProposicoes.columns)
List(votacoesVotos.columns)
List(frentesDeputados.columns)
List(deputades.columns)
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1.3 - Remogdo de colunas ndo usadas na analise

proposicoes_F1 = proposicoes.drop(['ultimoStatus_dataHora','ultimoStatus_uriRelator','ultimoStatus_idOrgao’, 'ultimoStatus_siglaOrga
proposicoesAutores_F1 = proposicoesAutores.drop(['proponente’, 'uriAutor', 'uriPartidoAutor', 'uriProposicao’, "ordemAssinatura’], axis
proposicoesTemas_F1 = proposicoesTemas2820.drop(['siglaTipo’, 'numero’, 'ano’, 'codTema’, 'relevancia’'], axis = 1)

votacoes_F1 = votacoes.drop(['dataHoraRegistro', 'idOrgao’, 'uriOrgao', 'siglaOrgao’, 'idEvento’, 'uriEvento’, 'ultimaAberturaVotacao_dat
votacoesOrientacoes_F1l = votacoesOrientacoes282@.drop(['uriVotacao','siglaOrgac'], axis = 1)

votacoesProposicoes _F1l = votacoesProposicoes282@.drop(['uriVotacao’, 'proposicac_codTipo'], axis = 1)

votacoesVotos_F1 = votacoesVotos.drop(['uriVotacao', 'deputado_uri','deputado_uriPartido’, 'deputado_urlFoto’, 'dataHoraVoto'], axis =
frentesDeputados_F1 = frentesDeputados.drop(['deputado_.uri','deputado_.urlFoto', 'deputado_.codTitulo', 'datalnicio’, 'dataFim’, " depu

1.4 - Arquivamento de bases filtradas

3

proposicoes_Fl.to_csv("dados-camara/2020/modificados/proposicoes-2820-Fl.csv", sep= encoding="utf-8", index=False)
proposicoesAutores Fl.to csv("dados-camara/2028/modificados/proposicoesAutores-2020-Fl.csv", sep=";", encoding="utf-8", index=False
proposicoesTemas_Fl.to csv("dados-camara/2020/modificados/proposicoesTemas-282@-Fl.csv", se| , encoding="utf-8", index=False)
votacoes Fl.to csv("dados-camara/2028/modificados/votacoes-2020-Fl.csv", sep=";", encoding="utf-8", index=False)

", encoding="utf-8", index=Fal
votacoesProposicoes_Fl.to csv("dados-camara/2828/modificados/votacoesProposicoes-2020-Fl.csv", sep= , encoding="utf-8", index=Fal
votacoesVotos_F1.to_csv("dados-camara/2020/modificados/votacoesVotos-2028-F1.csv", sep=";", encoding="utf-8", index=False)
frentesDeputados_F1.to csv("dados-camara/2028/modificados/frentesDeputados-2828-F1.csv", sep=";", encoding="utf-8", index=False)

won

votacoesOrientacoes_Fl.to_csv("dados-camara/2828/modificados/votacoesOrientacoes-20208-Fl.csv", sep="

1.5 - Carregamento das bases filtradas

proposicoes_F1 = pd.read_csv("dados-camara/20828/modificados/proposicoes-2028-Fl.csv", sep=";", encoding="utf-8")
proposicoesAutores F1 = pd.read_csv("dados-camara/2020/modificados/proposicoesfutores-2028-Fl.csv", sep=";", encoding="utf-8")
proposicoesTemas_F1 = pd.read_csv("dados-camara/2028/modificados/proposicoesTemas-2020-F1.csv", sep=";", encoding="utf-8")
votacoes_F1 = pd.read_csv("dados-camara/2020/modificados/votacoes-20820-F1.csv", sep=";", encoding="utf-8")
votacoesOrientacoes_F1 = pd.read_csv("dados-camara/2028/modificados/votacoesOrientacoes-2020-F1.csv", sep= encoding="utf-8")
votacoesProposicoes F1 = pd.read csv("dados-camara/20208/modificados/votacoesProposicoes-2028-Fl.csv", sep encoding="utf-8")
votacoesVotos_F1 = pd.read_csv("dados-camara/2828/modificados/votacoesVotos-20820-Fl.csv", sep=";", encoding="utf-8")
frentesDeputados_F1 = pd.read_csv("dados-camara/2028/modificados/frentesDeputados-2028-Fl.csv", sep=";", encoding="utf-8")
deputados = pd.read_csv("dados-camara/2020/originais/deputados.csv”, sep=";", encoding="utf-8")

1.6 - Listagem de colunas das bases filtradas

list(proposicoes202@ F1l.columns)
list(proposicoesAutores2@2@ Fl.columns)
list(proposicoesTemas2020 F1.columns)
list(votacoes2020 Fl.columns)
list(votacoesOrientacoes2028_F1.columns)
list(votacoesProposicoes2828 F1.columns)
list(votacoesVotos2828_F1l.columns)
list(frentesDeputados_F1.columns)
list(deputados.columns)

2 - Processamento da base de dados "listaDeputados”

2.1 - Filtragem da base do TSE para pegar apenas deputados federais

votacao = pd.read_csv("votacao_candidato_munzona_2018_ BRASIL.csv", sep=";", encoding="iso-8859-1")
filtroVotacac = votacao[(votacao.DS_CARGD=='Deputado Federal')&(votacao.DS_SIT_TOT_TURNO.str.startswith("ELEITO"))]

filtroVotacao.to_csv(“deputados-2018.csv", sep=";", encoding="utf-8")

2.2 - Agrupamento de informacgGes do TSE para obter registros Gnicos e nimeros totais de votos

votacaoFiltrado = pd.read_csv("deputados-2018.csv", sep , encoding="utf-8")
filtroVotacao2 = votacaoFiltrado.groupby(['NM_CANDIDATO']).agg({ 'NM_URNA_ CANDIDATO':'first','SG_PARTIDO':'first’', 'DS_COMPOSICAQ CO

filtroVotacao2.to_csv("2deputados-2018.csv", sep=";", encoding="utf-8")




2.3 - Filtragem da base do TSE para pegar apenas deputados federais suplentes

votacao = pd.read_csv("votacao candidato munzona_ 2018 BRASIL.csv", sep=";", encoding="iso-8859-1")
filtroVotacao = votacao[ (votacao.DS_CARGO:

'Deputado Federal')&(votacao.DS_SIT_TOT_TURNO.str.startswith("SUPLENTE"))]
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filtroVotacao2 = filtroVotacao.groupby ([ 'NM_CANDIDATO']).agg({'MM_URNA CANDIDATO':'first','SG_PARTIDO':'first', 'DS_COMPOSICAQ COLI

filtroVotacao2.to csv("suplentes-2018.csv", sep=";", encoding="utf-8")

2.4 - Exportacdo de informagdes sobre suplentes que assumiram titularidade</h2>

efetivados = pd.read_csv("suplentes-tse-2818.csv", sep=";", encoding="utf-8")

filtroEfetivados = efetivados[(efetivados.NM_CANDIDATO.isin(["AELTON JOSE DE FREITAS", "BEATRIZ ROSALIA RIBEIRO CAVASSA DE OLIVEIRA

filtroEfetivados.to_csv("efetivados.csv", encoding="utf-8")

2.6 - Pareamento entre base de dados e lista da Auditoria Cidada com func¢do da biblioteca

fuzzywuzzy

tse = pd.read_csv("deputados-eleitos-tse.csv", sep=",", encoding="utf-8")
auditoria = pd.read_csv("perfis-auditoria-cidada.csv", sep=",", encoding="utf-8")

deputados = pd.read_csv("deputados-camara.csv", sep=",", encoding="utf-8")

tse = tse.sort_wvalues('Nome_Parlamentar')
auditoria = auditoria.sort_values('Nome_Parlamentar')

choices = auditoria['Nome_Parlamentar'].values.tolist()

tse['xMNome_Parlamentar'] = tse['Nome_Parlamentar'].apply(lambda x: process.extractOne(x, choices)[@])

tabelal = tse.merge(auditoria, left_on='xNome_Parlamentar', right_on='Nome_Parlamentar')
tabela2 = pd.merge(tabelal, deputados, how='left', left_on=['NM_CANDIDATO'], right_on=['nomeCivil'])

tabela2.to_csv("pareamento-perfis-5.csv", sep= encoding="utf-8")

2.7 - Busca de perfis oficiais no Twitter

count = 5

fileOut = open('results.txt', "w" encoding='utf-8')

with open{'deputados.csv', "r",encoding='utf-8') as fileln:

nomes = fileIn.readlines()
for n in nomes:

# fileQut.write( "Gol---"+n)
usersI = api.search_users(n, count)
usersM = [user.screen_name for user in usersI]

print(str(usersM))
print(str(usersM), file=fileOut)
time.sleep(5)

2.8 - Coleta do nimero de seguidores e de publicagées dos perfis oficiais

stats=open("results.txt","w",,encoding="utf-8',newline="")

with open{'users.txt', "r",encoding='utf-8',newline='") as fileln:
users = fileIn.readlines()
for user_name in users:

user = api.get user(screen_name = user name)

bio = str(user.description)

bio = re.sub(r"\n[\\n|\n\n|[\n\n\n"," ",bio)

bio = re.sub(";",",",bio)

print(user.screen_name,';',user.id,"';"',user.followers_count,';',user.statuses_count,';’,bio, file=stats)

print(user.screen_name)
time.sleep(5)
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2.9 - Pareamento de dados da Camara e do TSE com os do Twiitter

tabelal = pd.read_csv("db-deputados-1.csv", sep=",", encoding="utf-8")
t5e2018 = pd.read_csv("tse-2018.csv", sep=",", encoding="utf-8")
tabela2? = pd.merge(tabelal, tse2018, how='left', left_on=z['CPF'], right_on=['NR_CPF_CANDIDATO"])

tabela2.to csv("db-deputados-2.csv")

2.10 - Agrupamento e soma de valores referentes a declaracdo de bens dos deputados em 2018.

Centavos precisaram ser arredondados para completar esta fungéo

bensTse2018 = pd.read_csv("tse-bens-2018-1.csv", sep=",", encoding="utf-8")
# bensTse2@18.shape[0]
# Llist(bensTse2818.columns)

bensTse2818[ 'VR_BEM_CANDIDATO'] = bensTse2018[ 'VR_BEM_CANDIDATO'].round(®).astype(int)

somaBens2018 = bensTse2018.groupby(['SQ_CANDIDATO']).agg({'VR_BEM_CANDIDATO':'sum'})
somaBens20818.to_csv("soma-bens-2018.csv")

2.11 - Pareamento da base de dados com as declaragdes de bens do TSE

tabelal = pd.read_csv("db-deputados-24-1.csv", sep=",", encoding="utf-8")

somaBens2018 = pd.read_csv("soma-bens-2018.csv", sep=",", encoding="utf-8")
tabela? = pd.merge(tabelal, somaBens2818, how="left', left_on=['SQ_CANDIDATO'], right_on=['SQ_CANDIDATO'])

tabela2.to_csv("db-deputados-25.csv")

2.12 - Pareamento da base de dados com lista de ideologia dos partidos

tabelal = pd.read_csv("db-deputados-25.csv", sep=",",
ideologiaPartidos = pd.read_csv("ideologia-partidos.csv", sep=",", encoding="utf-8")

encoding="utf-8")

tabela2 = pd.merge(tabelal.astype("str"), ideologiaPartidos.astype("str"), how='left', left_on=["PARTIDO_ATUAL'], right_on=['PARTID

tabela2.to_csv("db-deputados-26.csv")

2.13 - Pareamento da base de dados com lista da divisdo territorial do Brasil

tabelal = pd.read_csv("db-deputados-26.csv", sep=",", encoding="utf-8")
regioes = pd.read_csv("regioes.csv", sep=",", encoding="utf-8")
tabela2 = pd.merge(tabelal, regioes, how='left', left_on=['ESTADO_ELEICAO'], right_on=['ESTADO"'])

tabela2.to_csv("db-deputados-27.csv")

3 - Processamento da base de dados "proposicoes”
3.1 - Pareamento e filtragem das bases de proposicoes e autores de proposicdes

DrETesieses, (] = prepssierss Fl-rrrgaEropssiermeiiereslEnn Bl (e e Toft e, gt ene  fdPrpasicas” ) merasiprapesiesmsT
proposicoes MF = proposicoes_M.drop(['Unnamed: @ x','Unnamed: @ _y',"idProposicao y','siglaTipo y","numero_y', 'ano_y','Unnamed: @',
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3.2 - Agrupamento de informacdes referentes as proposicoes

proposicoesM.shape[@]
unico = proposicoesM['id'].unique()
unico.shape[8]

proposicoes_GMF = proposicoes_MF.astype('str').groupby('id').agg({'uri': 'first','siglaTipo_x': 'first', 'numero_x':'first', 'ano_x":
# proposicoesG.shape[@]

proposicoes_GMF.to_csv("dados-camara/28208/modificados/proposicoes-G.csv", sep=";", encoding="utf-8")

proposicoes = pd.read_csv("db-proposicoes.csv")

proposicoes[ 'NOME_AUTOR'] = proposicoes["NOME_AUTOR'].astype("str").apply(lambda x: ','.join(set(x.split(',"))))
proposicoes.to_csv("db-proposicoes.csv", sep=";", index=False)

4 - Processamento das bases de dados "votosDeputados"” e "votacoes"
4.1 - Agrupamento das bases de orientagdes e votos a partir de coluna concatenada

votacoesOrientacoes F1['idVotacaoPartido'] = votacoesOrientacoes F1['idVotacao'] + votacoesOrientacoes F1['siglaBancada']
# votacoesOrientacoes[ '"idVotacaoPartido'].unique().shape[@]

votacoesVotos_F1['idVotacaoPartido'] = votacoesVotos F1['idVotacao'] + votacoesVotos F1['deputado siglaPartido']

# votacoesVotos[ "idVotacaoPartido'].unique().shape[8]

votacoesVotos_F1['idProposicao'] = votacoesVotos_F1['idVotacao'].astype('str').replace("\-(.*)","",regex=True)

votacoesOrientacoes_F1['idProposicao'] = votacoesOrientacoes F1['idVotacao'].astype('str').replace("\-(.*)","",regex=True)
votacoesProposicoes_F1['idProposicao’'] = votacoesProposicoes_F1['idVotacao'].astype('str').replace("\-(.*)","",regex=True)
votosOrientacoes M = votacoesVotos F1l.merge(votacoesOrientacoes F1,how='left' on='idVotacaoPartido')

# votosOrientacoes MF = votosOrientacoes M.drop([ 'Unnamed: @ x', 'Unnamed: @ y', ‘'idVotacao y', 'uriVotacao y', 'deputado siglaPart

print(votosOrientacoes_M.shape[@],votosOrientacoes M['idProposicao x'].unique().shape[8])

votacoesProposicoes_M = votacoes_Fl.merge(votacoesProposicoes_F1,how='left',left_on='id', right_on='idVotacao')

votacoes MF = votacoesProposicoes M.drop(['Unnamed: @ x', 'Unnamed: © y', 'data_y', "descricac_y', 'dataHoraRegistro', 'idOrgao',

4.2 - Pareamento da base "votosDeputados” com resultadosVotacoes” e deputados

viresultadoVotacoes = pd.read_csv("planilha-google/v@-resultadoVotacoes.csv", sep=",", encoding="utf-8")
vBproposicoes = pd.read_csv("planilha-google/v@-proposicoes.csv", sep=",", encoding="utf-38")

vBdeputados = pd.read_csv("planilha-google/v@-deputados.csv", sep=",", encoding="utf-8")

won

vBvotosDeputados = pd.read_csv("planilha-google/v@-8-votosDeputados.csv", sep=",", encoding="utf-8")

vlvotosDeputados = v@votosDeputados.merge(vlresultadoVotacces,how="left', on="ID VOTACAQ')

vlvotosDeputados = vlvotosDeputados[vlvotosDeputados['APROVACAO'].notna()]

v2votosDeputados = vlvotosDeputados.astype('str').merge(v@deputados.astype('str'),how="left',left_on='ID_DEPUTADO', right_on='ID_CAl
v2votosDeputados[ 'ID_PROPOSICAO'] = v2votosDeputados['ID_PROPOSICAO'].astype('str').str.replace('.8',"")

v3votosDeputados = pd.merge(v2votosDeputados.astype('str'),v@proposicoes[['ID', 'TEMA', '"PALAVRAS_CHAVE','EMENTA']].astype('str'), ho
vdvotosDeputados = v3votosDeputados.drop(['EMENTA PROPOSICAO', 'VOTOS SIM','VOTOS NAQ','VOTOS OUTROS','DESCRICAQ','TIPO PROPOSICAO',

v5votosDeputados = vdvotosDeputados[vdvotosDeputados['TEMA'].notna()]

# Llist(vdvotosDeputados.columns)
v5SvotosDeputados.to csv("planilha-google/v@-4-votosDeputados.csv", sep=";", encoding="utf-8")
print(v4votosDeputados.shape[@],v4votosDeputados['ID PROPOSICAQ'].unique().shape[8])

votosDeputados = pd.read_csv("db-votosDeputados.csv™)
votosDeputados = votosDeputados[votosDeputados['TEMA'].notna()]
votosDeputados.to_csv("db-votosDeputados.csv", index=False)



5 - Processamento da base de dados "tweetsDeputados”

5.1 - Coleta de publicacées dos perfis oficiais

Sys.

api

def json_format(data_json, current_tweet)
current_tweet['id'] = data_json.id
data_json.created_at.strftime('%Y-%m-%dT%H: %M:%SZ")

path.append("..")

= tweepy.API(auth, retry_count=5, retry_delay=5, timeout=15@, wait_on_rate_limit=True, wait_on_rate_limit_notify=True)

current_tweet['created_at']

current_tweet['username'] = data_json.user.name

#media = json.loads(data_json.entities[ 'media’])

current_tweet[ 'media_type'] = data_json.entities[ 'media’'][0][ type’]

try:
current_tweet[ 'has_media'] = "True'
#print json.dumps(media)

except:

current_tweet[ 'has_media'] = "False’
current_tweet['media_type'] = "None'

current_tweet['screen_name'] = data_json.user.screen_name
current_tweet['retweet_count'] = data_json.retweet_count
current_tweet['favorite_count'] = data_json.favorite count

current_tweet['full_text'] = data_json.text

current_tweet['lang'] = data_json.lang

return
def gather(api):
try:
user_id = api.get_user(perfil).id
except tweepy.error.TweepError:
print('User not found.')
sys.exit(®@)
if perfil:
fname = perfil + '.json'
dataset_file = open(fname, "w', encoding='utf8')
else:
fname = perfil + ".json’
dataset_file = open(fname, 'w', encoding='utf8')
dataset_file.write('[")
current_tweet = {}
dados = api.home_timeline()
last_id = int(str(json.dumps(dados[@]._json))[55:74])
counter = @
while True:
try:
new_tweets = api.user_timeline(id = user_id, count = 280, max_id=str(last_id-1))}
if not new_ tweets:
dataset_file.write("]")
break
for tweet in new tweets:
if counter != @:
dataset_file.write(',")
json_format(tweet, current_tweet)
dataset_file.write(json.dumps(current_tweet, ensure_asciizFalse))
dataset_file.write("\n')
counter+z1
if sys.stdout.isatty():
print("\rNumber of tweets collected so far...: %i"%counter, end="\r', flush=True)
else:
print(counter, end=" ', flush=True)
last_id = new_tweets[-1].id
except Exception as e:
raise
print("\nAll done. Output written to " + fname)
dataset_file.close()
time.sleep(5.5)
oA e parie-Tacs?, T eyt it mariliaE= ) o FRTkiins

lista_perfis = fileIn.read().split('\n")

for perfil in lista_perfis:
perfil = perfil.rstrip()
gather(api)
time.sleep(48)

127



5.2 - Processamento da primeira coleta de publica¢bes oficiais

path_to_json = 'dados-twitter/publicacoes/A-29-12-2020\\
json_pattern = os.path.join(path_to_json,'*.json')
file list = glob.glob(json_pattern)

dfs = []

# print(chr(92))

for file in file_list:
A = o] Seem (i)
dfs.append(data)

tweets_cl = pd.concat(dfs, ignore_index=True)

tweets_cl['coleta'] = "C1"

# tweets cl.head(5)

# tweets cl.shape[8]

# tweets cl[ "text'].unique().shape[6]

tweetsCl F1 = tweets cl[(tweets cl['created at'] > '2020-81-91 ©0:00:00')]
tweetsCl_Fl.shape[8]

tweetsCl Fl.to_csv("dados-twitter/tweetsCl Fl.csv", sep=";", encoding="utf-8")

%%capture

arq = "dados-twitter/tweetsDeputados-F"
arq_csv = arq + ".csv"

arq_grafo = arq + "-grafo.csv"
-grafo-rt.csv"
-grafo-mt.csv"
"-grafo-hashtags.csv"

arq_rt = arq + "

arqg_mt = arq +
argq_hashtag = arq +

outrow = []
with open(arq_csv,

r",encoding="utf-8') as fileIn: # input file Location

with open(arq grafo, "w" encoding='utf-8') as fileOut: # output file Location

writer = csv.writer(fileOut)
reader = csv.reader(fileIn, delimiter=';")
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writer.writerow(['id", 'created_at', 'media_type', 'retweet_count','favorite count','lang','coleta’,'source','target’, 'text'])

for row in reader:
idd = row[@]

created_at = row[1]
media_type = row[2]
retweet_count = row[3]
favorite_count = row[4]
lang = row[5]

coleta = row[6]
screen_name = row[7]
target = "'

text = row[8]

for cell in row:
target = re.findall(r"@([*\s]+)", cell)
target = re.sub(r"™\[|\"[\:|\]", "', str(target))
outrow

writer.writerow([idd, created_at, media_type, retweet_count, favorite_count, lang, coleta, screen_name, target, text])

df = pd.read_csv(arq_grafo)

# print(df.head(3))

df['target’].replace('', np.nan, inplace=True)
df.dropna(subset=["'target'], inplace=True)
df.to_csv(arq_grafo, index=zFalse)

df = pd.read_csv(arq_grafo)
rt = df['text'].str.startswith('RT @')

df[rt].to_csv(arq_rt, index=False)

df2 = pd.read_csv(arq_rt)

df2['target’].replace(r”,[\s\S]*$", "", regex=True, inplacez True)
df2.to_csv(arq_rt, index=False)

def chainer(s):
return list(chain.from_iterable(s.str.split(’,')))

lens = df['target’'].str.split(',"').map(len)



res = pd.DataFrame({
'source’
"target’

: np.repeat(df['source'], lens),
: chainer(df['target']),

'text': np.repeat(df['text'], lens),
'id': np.repeat(df['id'], lens),
'created_at': np.repeat(df['created at'], lens),
'media_type': np.repeat(df['media_type'], lens),
'retweet_count': np.repeat(df[’'retweet_count'], lens),
'favorite_count': np.repeat(df['favorite_count'], lens}),
'lang': np.repeat(df['lang'], lens),

'coleta':

3

res['target'].replace('', np

np.repeat (df['coleta'], lens)

.nan, inplace=True)

res.dropna(subset=[ "target'], inplace=True)

mt = ~res['text'].str.startswith('RT @')
res[mt].to_csv(arq_mt, index=zFalse)

outrow = []

with open(arq_csv, "r",encoding='utf-8') as fileln:

with open(arq_grafo, "w",

writer = csv.writer(fileOut)
reader = csv.reader(fileIn, delimiter=',")
writer.writerow([ "hashtags'])

for row in reader:

# screen_name = row[@]

hashtags =
for cell in row:

hashtags = re.findall(r"#([*\s]+)", cell)
hashtags = re.sub(r"\[|\'|\:|\]1", "', str(hashtags))

# hashtags =

re.sub('['+string.punctuation+']",
hashtags = re.sub(r"[*\P{P},]+",

, hashtags)

hashtags = re.sub(r"~\s|\s|\s\s","",hashtags)

outrow

writer.writerow([hashtags])

dfRW = pd.read_csv(arg_grafo)

dfRW[ "hashtags'].replace('', np.nan, inplace=True)

dfRW.dropna(subset=[ "hashtags

'], inplace=True)

dfRW.to_csv(arq_grafo, index=False)

with open(arq_grafo, encoding="utf-8") as f:
vTweets = [row["hashtags"] for row in DictReader(f)]

coll=[]
col2=[]

for tweet in vTweets:
# print(tweet)

vPalavras = tweet.split(',')

nPalavras = len(vPalavras)

if nPalavras > 2:
nlLinhas = @
vNumeres = []

for i in range(nPalavras):
b = nPalavras-(i+1)

if b>@:

vNumeros .append(b)

nLinhas = nLinhas

+ b

nNumeros= len(vNumeros)
invNumeros = vNumeros[::-1]

cl = []

for i in range(nNumeros):
for j in range(vNumeros[i]):
cl.append(vPalavras[i])

coll.extend(cl)

# input file Llocation
encoding='utf-8') as fileOut: # output file location

'', hashtags)
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ordemC2 = []
for i in range(nNumeros):
for j in invNumeros:
ordemC2.append(j)
invNumeros.pop(@)

Mposicao = []
posicaoC2 = []
for i in range(int(nLinhas/nPalavras)):
for j in range(nPalavras):
posicaoC2.append(vPalavras[j])
Mposicao.append(j)

c?2 =[]
c2[:] = [posicaoC2[i] for i in ordemC2]
col2.extend(c2)

# usr = pd.DataFrame({'source': np.repeat(df[ 'source'], lens),
# usr = dfRW[ "usuario'].values[@]

#n = Llen(coll)

# usrs = fusr]*n

matriz = np.c_[coll,col2]

df = pd.DataFrame(columns=["source","target"], data=zmatriz)
df['source’].replace('', np.nan, inplace=True)
df.dropna(subset=["'source'], inplace=zTrue)
df['target’'].replace('', np.nan, inplace=True)
df.dropna(subset=["target'], inplace=True)

df.to_csv(arg_hashtag, index=False)
os.remove(arq_grafo)

tweetsDeputados = pd.read_csv("dados-twitter/tweetsDeputados-F.csv", sep="
tweetsDeputados_T10@ = tweetsDeputados.nlargest(108,"retweet_count™)
tweetsDeputados_T10@S = tweetsDeputados_Tl1ee[ 'text']
tweetsDeputados_T100S.head(4)

# tweetsDeputados_T180.shape[8]

tweetsDeputados_T100S.to csv("dados-twitter/tweetsDeputados-T10@85.csv", sep=";", encoding="utf-8", index=False)

, encoding="utf-8")
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APENDICE B - Notebook de anélise e visualizacdo de dados

0 - Setup do Sistema

0.1 - Importa os modulos utilizados

import collections

import kaleido

import matplotlib

from unidecode impert unidecode

import pandas as pd

import string

import decimal

import requests

import numpy as np

from tabulate import tabulate

from fuzzywuzzy import process

import gspread

import tweepy

from tweepy import OAuthHandler

import time

from oauth2client.service_account import ServiceAccountCredentials
from df2gspread import df2gspread as d2g
import sys

import argparse

import json

import logging

import codecs

import os.path

from os.path import join as pjoin

import glob

import json

from io import StringIo

from io import open

from urllib.request import urlopen

from itertools import chain

import os

import csv

import regex as re

from collections import Counter

# import re as regex

# import regex as re

# import re

from tabulate import tabulate

from csv import DictReader

import itertools

import networkx as nx

from networkx.algorithms.community import girvan_newman
from networkx.algorithms.community import greedy modularity communities
from networkx.readwrite import json graph

from IPython.core.interactiveshell import InteractiveShell
Interactiveshell.ast_node_interactivity = "all"

from collections import Counter

from PIL import Image

import matplotlib.pyplot as plt

import seaborn as sns

import chart_studio.plotly as chs

import cufflinks as cf

import plotly.express as px

from wordcloud import WordCloud, ImageColorGenerator



import time

from requests.exceptions import HTTPError
from urllib.request import urlopen
import urllib

import json

import ijson

from datetime import datetime

import glob

# import matplotlib.pyplot as plt, mpld3
from dateutil.parser import parse

#matplotlib inline

# Make Plotly work in your Jupyter Notebook

from plotly.offline import download_plotlyjs, init_notebook_mode, plot, iplot
init_notebook_mode(connected=True)

# Use Plotly Locally

cf.go_offline()

0.2 - Carrega a base de dados

listaDeputados = pd.read_csv("../1-analise-visualizacao/db-listaDeputados.csv™)
print(listaDeputados.columns)

# pd.set option( 'max columns', None)

# listaDeputados.head(3)

0.3 - Formata rotulos das base de dados para as tabelas
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keepCol = ['GENERO', 'COR_RACA', 'ESTADO_CIVIL','ESCOLARIDADE', 'OCUPACAO_ANTERIOR','FAIXA ETARIA', PARTIDO_ATUAL',

listaDeputados F = listaDeputados[keepCol]

listaDeputados F = listaDeputados F.rename(columns={"'GENERO":'Género", COR RACA':'Cor/Raca', 'ESTADO CIVIL':'Estado

1 - Analise exploratoria

1.05 - Cria Faixas de dados

faixa votos = ['VOTOS G4','VOTOS G3','VOTOS G2','VOTOS G1']

faixa bens = ['BENS GA','BENS G3','BENS G2','BENS G1']

faixa_seguidores = ['SEG_G4','SEG_G3',"'SEG_G2','SEG_G1']
faixa_bseguidores = ['B_SEG_G4','B_SEG_G3','B_SEG_G2','B_SEG_G1']
faixa_tweets = ['NTWEETS G4','NTWEETS_G3', 'NTWEETS_G2','NTWEETS_G1']
faixa btweets = ['B TWEETS G4','B TWEETS G3','B TWEETS G2','B TWEETS G1']

listaDeputades[ ' AGRUPAMENTO_VOTOS'] = pd.qcut(listaDeputados['QT_VOTOS'],4,precision=0,labels=faixa_votos)
listaDeputados[ ' AGRUPAMENTO_BENS'] = pd.qcut(listaDeputados['VALOR_BENS'],4,precision=@,labels=faixa_bens)
listaDeputados[ ' AGRUPAMENTO_SEGUIDORES'] = pd.qcut(listaDeputados['SEGUIDORES_E2'],4,precision=8,labels=faixa_seguidores)

listaDeputados[ ' AGRUPAMENTO_BALANCO_SEGUIDORES'] = pd.qcut(listaDeputados['BALANCO_SEGUIDORES'],4,precision=@,labels=faixa_bsegui

listaDeputados['AGRUPAMENTO Nimero TWEETS'] = pd.qcut(listaDeputados['TWEETS E2'],4,precision=0,labels=faixa_tweets)
listaDeputados[ ' AGRUPAMENTO_BALANCO_TWEETS'] = pd.qcut(listaDeputados['BALANCO_TWEETS'],4,precision=@,labels=faixa_btweets)

listaDeputados.to_csv("db-1listaDeputados.csv”, indexzFalse)
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1.1 - Levanta coluna generica para as fun¢des de agrupamento

listaDeputados_F['new'] = 'a’

1.2 - Filtra a base de dados por deputados gatichos

listaDeputados_rs = listaDeputados_F[(listaDeputados_F['Estado']=='RS')]

1.3 - Cria tabela de caracteristicas gerais

numero = listaDeputados.walue_counts()

percentual = round(listaDeputados.value_counts(normalize=True)#*100,2)

matriz = {'Ndimero':numero, 'Percentual’:percentual}

stats_geral = pd.DataFrame(datazmatriz)

moda_geral = listaDeputados_F.groupby( 'new').agg(lambda x: x.mode())

info_geral = listaDeputados_F.groupby('new').agg(lambda x: x.value counts().index[8] + f"\n({x.value_counts().iloc[8]} || {round(
# moda_geral . transpose()

# info_geral .transpose().to_clipboard()

info_geral.transpose()

1.4 - Cria a tabela de caracteristicas dos deputados gauchos

numero = listaDeputados_rs.value counts()

percentual = round(listaDeputados_rs.value_counts(normalize=True)*160,2)
matriz = {'Nimero':numero, 'Percentual':percentual}

stats_rs = pd.DataFrame(data=matriz)

moda_rs = listaDeputados_rs.groupby('new').agg(lambda x: x.mode())

info_rs = listaDeputados_rs.groupby( 'new').agg(lambda x: x.value_counts().index[@] + f"\n({{x.value_counts()}.iloc[8]} || {round(x.

info_rs.transpose().to_clipboard()
# info_rs.transpose()

1.5 - Gera grafico de deputados por estado

deputados_estados = listaDeputados['ESTADO_ELEICAO'].value counts().sort_values( ascending=True)

# deputados_estados = pd.Dataframe(list(zip(titulos,duracao)), index=titulos).sort_values(@, ascending=False)

top = deputados_estados.plot(kind='barh',
colormap="tab16",
figsize=(11, 8),width=0.8)

for i, v in enumerate(list(deputados_estados)):
top.text(v+8.4, i-8.25, v ,fontsize=12, color='black')

plt.tick_params(axis='y', which="major', labelsize=14)

# top.margins(x=1)

# top.spines['right'].set_visible(False)
# top.spines['top'].set visible(False)

# top.spines[ 'bottom'].set_visible(False)

# top.get_legend().remove()

# plt.rcParams.update(IPython_default);

# plt.style.use("fivethirtyeight")

plt.grid(color="b", linestyle='-', linewidth=.1)

plt.savefig("novos-graficos/Figura x - Quantidade de Deputados Federais por Estado.jpg",bbox_inches = 'tight')
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2 - Consisténcia Tematica

2.1 - Carrega bases de dados

# pd.set_option('max_columns', None)

listaDeputados = pd.read_csv("db-listaDeputados.csv™)
proposicoes = pd.read_csv("db-proposicoes.csv")
tweetsDeputados = pd.read_csv("tweetsDeputados.csv™, sep=";")

tweetsDeputados_100 = pd.read_csv("tweetsDeputados-T188.csv", sep=";")
grafo mt = pd.read csv("grafo-mt.csv")

grafo_rt = pd.read_csv("grafo-rt.csuv")

grafo_hashtags = pd.read _csv("grafo-hashtags.csv")

grafo_semantico = pd.read_csv("grafo-semantico-T188.csv")

o W B W

print(listaDeputados.columns)
ListaDeputados.head(3)
List(proposicoes.columns)

# proposicoes.head(3)

oW H K

2.2 - Cria base de dados da autoria das proposicoes

%%capture

PLs = pd.DataFrame(proposicoes[proposicoes['DESC_PROPOSICAQD']=='Projeto de Lei'][proposicoes["TIPO_AUTOR"]=="Deputado"])
# proposicoes.shape[8]

# Pls.shape[0]

# List(PLs.columns)

# Pls.head(3)

def chainer(s):
return list(chain.from_iterable(s.str.split(',')))

lens = PLs['MOME_AUTOR'].astype('str').str.split(',"').map(len)

# Pls.shape[0]

# Llens

autores = pd.DataFrame({
'MOME_AUTOR' : chainer(PLs['NOME_AUTOR'].astype("str")),
'ID_AUTOR': np.repeat(PLs['ID_AUTOR'], lens),
"TITULO_PROPOSICAOQ': np.repeat(PLs['TITULO_PROPOSICAO'], lens),
'TEMA': np.repeat(PLs['TEMA'], lens),
'PALAVRAS_CHAVE': np.repeat(PLs['PALAVRAS_CHAVE'], lens),
'EMENTA': np.repeat(PLs['EMENTA'], lens),
"DATA_APRESENTACAO' : np.repeat(PLs['DATA_APRESENTACAQ'], lens),
"DESC_TRAMITACAO': np.repeat(PLs['DESC_TRAMITACAG'], lens),
'DESC_SITUACAC': np.repeat(PLs['DESC_SITUACAQ'], lens),
'ID_PROPOSICAQ': np.repeat(PLs['ID_PROPOSICAO'], lens),
'PROPOSICAO_BASE': np.repeat(PLs['PROPOSICAO BASE'], lens),
'URL_PROPOSICOES': np.repeat(PLs['URL PROPOSICOES'], lens),
'TEOR_URL': np.repeat(PLs['TEOR_URL'], lens)

M

# autores.shape[8]
# agutores.reset index(level=8@, inplace=True)
# autores.head(3)

2.3 - Conta e agrupa proposicdes

autores['N_PLS"'] = 1

autores_G = autores.astype("str").groupby(["NOME_AUTOR"],as_index=False).agg({
‘NOME_AUTOR' : "first™,
"N_PLS': 'count',
'TITULO_PROPOSICAQ' :lambda tags: ','.join(tags),
'TEMA' :lambda tags: ','.join(tags),
'PALAVRAS_CHAVE':lambda tags: ','.join(tags),
'EMENTA' : lambda tags: ','.join(tags),
'DATA_APRESENTACAQ' :lambda tags: ','.join(tags),
'DESC_TRAMITACAC':lambda tags .join(tags),
'DESC_SITUACAQ' :lambda tags: ','.join(tags),
"ID AUTOR': "first",
'ID_PROPOSICAQ':lambda tags: ','.join(tags),
'PROPOSICAOQ_BASE':lambda tags: ','.join(tags),
'URL_PROPOSICOES' :lambda tags: ','.join(tags),
'TEOR_URL':lambda tags: ',".join(tags)

1)
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keepCol = ['NM_URNA','GENERO', 'COR_RACA', 'ESTADO_CIVIL','ESCOLARIDADE', 'OCUPACAO_ANTERIOR','FAIXA ETARIA','PARTIDO_ATUAL', 'ID
listaDeputados_F = listaDeputados[keepCol]

deputados_f = pd.DataFrame(listaDeputados_F[listaDeputados_F['TEM_TWITTER']=='S"])
# twitter f.shape[@]

autores_proposicoes = pd.merge(autores_G.astype("str"), deputados_f.astype("str"), how='inner', left_on=['MOME_AUTOR'], right_on=
autores_proposicoes = autores_proposicoes.dropna()

autores_proposicoes.shape[8]

autores_proposicoes = autores_proposicoes.drop(['5G_PARTIDO', 'SG UF'],axis=1)

autores_proposicoes.head(3)

autores_proposicoes.shape[8]

#
#
#
#
#
# autores_proposicoes.to_csv("autoresProposicoes.csv")

2.4 - Cria base de dados dos tweets

tweets2020 = pd.DataFrame(tweetsDeputados[tweetsDeputados['coleta’]=='C1"])
rt = ~tweets202@[ 'text'].str.startswith('RT @')

tweets2020 = tweets2028[rt]

# list(tweetsDeputados.columns)
# tweetsDeputados.head(3)
tweets2020.to_csv("tweets2020.csv")

# csv.field size Limit(sys.maxsize)
arg_csv = "tweets2028.csv"

f = open("stopwords.txt", 'r', encoding='utf-8')
stopwords = [name.rstrip().lower() for name in f]

with open(arq_csv, encoding="utf-8") as f:
vTweets = [row["text"] for row in DictReader(f)]

vFrases = []

for idx,tweet in enumerate(vTweets):
tweet = re.sub(r"https?:\/\/(\S5+)", "", unidecode(tweet))
# tira tode a pontuacio exceto arroba e jogo da velha
# tweet = re.sub(r"[~\P{P}@#]+", "", tweet)
# tira tode a pontuacdo
tweet = re.sub(r'[Mw\s]',"' ',tuweet)
tweet = " ".join([x for x in tweet.split(' ') if x.lower() not in stopwords])
tweet = tweet.rstrip()
tweet = tweet.strip()
tweet = tweet.lower()
vFrases.append(tweet)
# vFrases
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2.5 - Agrupa tweets com médias de rts e curtidas

tweets2020[ ' TWEET_KEYWORDS'] = vFrases

tweets2020[ 'media_retweets'] = tweets2020[ ' retweet_count']
tweets2020[ 'soma_retweets'] = tweets2020['retweet_count']
tweets2020[ 'media_fav'] = tweets2020[ 'favorite_count']
tweets2020[ 'soma_fav'] = tweets2020[ 'favorite count']

tweets2020[ 'count’] = 1
# tweets2020.tail (3)

tweets2020_G = tweets2820.groupby(["screen_name"],as_index=False).agg({
'id': "first",
"screen_name’: "first”,
"text':lambda tags: ','.join(tags),
' TWEET_KEYWORDS' :lambda tags: ','.join(tags),
"count’: 'sum’,
"media_retweets':'mean',
"soma_retweets':'sum’,
"media_fav':'mean',
'soma_fav':'sum',
‘created_at':lambda tags: ','.join(tags),
'media_type':lambda tags: ','.join(tags),
'lang':lambda tags: ','.join(tags),
'coleta': 'first'

b))

tweets2020_G[ 'media_retweets'] = tweets2828 G['media_retweets'].round(8)
tweets20208 G['media_fav'] = tweets2826 G['media_fav'].round(®)

# tweets20268_G.shape[8]
# tweets2028 G.head(3)

2.6 - Combina bancos de dados de proposiccées e tweets e formata rotulos

usuarios_proposicoes = pd.merge(autores_proposicoes,tweets20828_G, how='inner', left_on=['PERFIL_TWITTER'], right_on=['screen_name
# usuarios_proposicoes.reset_index(level=8, inplace=True)

usuarios_proposicoes = usuarios_proposicoes.rename(columns={'id":'TWEET_IDS', 'text':'TEXT', 'count':'TWEET_COUNTS', 'media_retwee
usuarios_proposicoes = usuarios_proposicoes.drop(['PERFIL_TWITTER'],axis=1)

# list(usuarios_proposicoes.columns)
# usuarios_proposicoes.shape[@]

# usuarios_proposicoes[ 'PALAVRAS_CHAVE'] = usuarios_proposicoes[ 'PALAVRAS_CHAVE'].astype("str").apply(lambda x: ','.join(set(x.sp
# usuarios proposicoes['TWEET KEYWORDS'] = usuarios proposicoes[ 'TWEET KEYWORDS'].astype("str").apply(lambda x: ','.join(set(x.sp
usuarios_proposicoes['PLS_KEYWORDS']

usuarios_proposicoes[ ' TWEET_KEYWORDS']
# usuarios_proposicoes.head(3)

usuarios_proposicoes['PLS_KEYWORDS'].str.replace(",", " ")
= usuarios_proposicoes['TWEET_KEYWORDS'].str.replace(",", " ")

usuarios_proposicoes.to_csv("usuariosProposicoes.csv")

3

usuarios_proposicoes = pd.read csv("usuaricsProposicoes.csv")
# usuarios_propesicoes.shape[@]

£

usuarios_proposicoes.shape[@]
usuarios_proposicoes = usuarios_proposicoes.dropna()
# usuarios_proposicoes.shape[@]

£

3

usuarios_proposicoes.to_csv( "usuariosProposicoes.csv")

3

usuarios_proposicoes = usuarios_proposicoes.dropna()
usuarios_proposicoes.shape[@]

£
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2.7 - Gera grafico da proporcdo de Deputados Federais que submeteram
proposicoes e publicaram tweets em 2020

top = percentual.plot(kind='barh’,
colormap="'table',
figsize=(11, 8),width=0.8)

for i, v in enumerate(list(percentual)):
top.text(v+@.4, i-8.25, str(v)+"%" ,fontsizez12, color='black')

plt.tick_params(axis='y', which='major', labelsize=14)

# top.margins(x=1)
top.spines['right'].set_visible(False)

# top.spines[ 'top'].set_visible(False)

# top.spines[ 'bottom'].set visible(False)

# top.get_Llegend().remove()

# plt.rcParams.update(IPython_default);

# plt.style.use("fivethirtyeight")

plt.grid(color='b"', linestyle='-', linewidth=.1)

plt.savefig("novos-graficos/Figura x - Proporgdo de Deputados Federais que submeteram proposicbes e publicaram tweets em 2828.jpg

2.8 - Cria indice de consisténcia tematica
2.9 - Remove stop words das proposicoes </h3>

keywordsCamara = usuarios_proposicoes['PLS_KEYWORDS'].astype("str").values.tolist()
# usuarios_proposicoes[ "PLS KEYWORDS'].shape[@]

# Len(keywordsCamara)

# Len(keywordsTwitter)

# keywordsCamaraf[@]

f = open("stopwords.txt", 'r', encoding='utf-8')
stopwords = [name.rstrip().lower() for name in ]
vCamara = []
vCamaral = []

for frase in keywordsCamara:
frase = re.sub(r'["\w\s]"','",unidecode(frase))

frase = re.sub(r'\n_"',"' ',frase)

frase = re.sub(r'\n',' ',frase)

frase = re.sub(r'_"',' ',frase)

# frase = re.sub(r' sobre | qualquer | das [ da [ dos [ do [ de | e [ a | o | para [ com | em [ ou [ @ | na | no *,' *,frase)
frase = " ".join([x for x in frase.split(' ') if x.lower() not in stopwords])

frase = frase.replace(" do ","")
frase = frase.lower()

frase = frase.replace(" S |
frase = frase.replace("

frase = frase.replace("
frase = frase.strip()
vCamaral.append(frase)
vfrasesl = frase.split(' ')
vfrases2 = []
for x in vfrasesl:

if x not in vfrases2 and x != "':

vfrases2.append(x)

vCamara.append(vfrases2)
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2.10 - Remove stop words dos tweets

keywordsTwitter = usuarios_proposicoes[' TWEET_KEYWORDS'].astype("str").values.tolist()
vTwitter = []

for frase in keywordsTwitter:
# frase = re.sub(r'[*\w\s]', "', frase)

frase = re.sub(r'\n'," ',unidecode(frase))

frase = frase.replace(" M)

frase = frase.replace(" "," ")

# # frase = " ".join([x for x in tweet.split(' ') if x.lower() not in stopwords])
# frase = frase.lower()

frase = " ".join([x for x in frase.split(' ') if x.lower() not in stopwords])

frase = frase.strip()
# vTwitter.append(unidecode(frase).split("' '))
vfrasesl = unidecode(frase).split(' ')
vfrases2 = []
for x in vfrasesi:
if x not in vfrases2:

vfrases2.append(x)

vTwitter.append(vfrases2)

# usuarios_proposicoes[ 'TWEET_KEYWORDS'].head(3)
# usuarios_proposicoes[ 'TWEET KEYWORDS'].shape[@]
len(vTwitter[8])

# viwitterf@]

2.11 - Faz a intersecdo entre tweets e propostas

somalista = []
for x,y in zip(vCamara, vTwitter):
somaLista.append (x+y)

# Len(vTwitter[8])
# Len(vCamaral@])
# Len(somalista[@])

uniaolista = []

for lista in somalista:
vUnicos = []
for palavra in lista:
if palavra not in vUnicos:
vUnicos.append(palavra)
uniaolista.append(vUnicos)

# somalistafe]

2.12 - Mede a semelhanca entre contelido dos tweets e das proposicdes e cria rotulos a partir dos
resultados

intersecao = [ (set.intersection(set(x), set(y))) for x,y in zip(vCamara, vTwitter)]
cTematica = [ (round(len(x)/len(y)*10@,2)) for x,y in zip(intersecao,vCamara)]

# Len(cTematica)
# usuarios_proposicoes.shape[@]

£ 3

testel = cTematica.dropna()
# Llen(testel)

£ 3

print(type(cTematica))
# Llen(cTematica2)

usuarios_proposicoes[ 'CONSISTENCIA_TEMATICA'] = cTematica
usuarios_proposicoes[ 'INTERSECAO'] = intersecao
usuarios_proposicoes.to_csv("usuariosProposicoes.csv", index=False)
# teste = usuarios_proposicoes[[ "NM_URNA', "CONSISTENCIA TEMATICA']]
# teste.shape[8]

# teste.sort_values(by="CONSISTENCIA TEMATICA', ascending=False)

# teste = teste.dropna()

# usuarios_proposicoes

faixa = ['cTEMATICA_G1','cTEMATICA_G2','cTEMATICA_ G3','cTEMATICA G4']
usuarios_proposicoes['AGRUPAMENTO_cTEMATICA'] = pd.qcut(usuarios_proposicoes['CONSISTENCIA_TEMATICA'],4,precision=8,labels=faixa)
# gcut = usuarios_proposicoes.groupby( 'AGRUPAMENTO_cTEMATICA').agg(Llambda x: x.mode())

# gcut



2.13 - Calcula a média geral de consisténcia tematica

ct_genero = usuarios_proposicoes.groupby(["GENERQ"]).agg({ CONSISTENCIA_ TEMATICA':'mean'})
ct_genero[ 'CATEGORIA'] = "GENERO"
ct_raca = usuarios_proposicoes.groupby ([ "COR_RACA"]).agg({ CONSISTENCIA_TEMATICA': 'mean'})
ct_raca[ 'CATEGORIA" ] = "COR RACA"

ct_estadoCivil = usuarios_proposicoes.groupby (["ESTADO_CIVIL"]).agg({ ' CONSISTENCIA_TEMATICA':'mean’})

ct_estadoCivil[ 'CATEGORIA'] = "ESTADO CIVIL®

ct_escolaridade = usuarios_proposicoes.groupby(["ESCOLARIDADE"]).agg({ CONSISTENCIA TEMATICA':'mean’})

ct_escolaridade[ 'CATEGORIA'] = "ESCOLARIDADE"

ct_ocupacao = usuarios_proposicoes.groupby ([ "OCUPACAC_ANTERIOR"]).agg({ CONSISTENCIA TEMATICA':'mean”})

ct_ocupacao[ 'CATEGORIA'] = "OCUPACAO_ANTERIOR"”

ct_partido = usuarios_proposicoes.groupby ([ "PARTIDO_ATUAL"]).agg({ CONSISTENCIA TEMATICA':'mean’})

ct_partido[ 'CATEGORIA'] = "PARTIDO_ATUAL"

ct_ideologia = usuarios_proposicoes.groupby ([ "IDEOLOGIA_PARTIDO_ATUAL"]).agg({ CONSISTENCIA_TEMATICA®:'mean'})

ct_ideologia[ 'CATEGORIA’] = "IDEOLOGIA_PARTIDO_ATUAL"

ct_milionario = usuarios_proposicoes.groupby( [‘_H"\ILIDF-IARIO"]).agg({'CONSISTENCIAﬁTEMATICA‘ :'mean’ })

ct_milicnario[ 'CATEGORIA'] = "MILIONARIO™

ct_estado = usuarios_proposicoes.groupby(["ESTADO_ELEICAO"]).agg({ CONSISTENCIA TEMATICA':'mean’})

ct_estado[ "CATEGORIA'] = "ESTADO ELEICAO"

ct_regiac = usuarios_proposicoes.groupby(["REGIAQ_ELEICAO"]).agg({ CONSISTENCIA TEMATICA':'mean’})

ct_regiao[ 'CATEGORIA'] = "REGIAO_ELEICAO"

ct_reeleito = usuarios_proposicoes.groupby(["ST_REELEICAO"]).agg({ CONSISTENCIA_TEMATICA': 'mean’})

ct_reeleito[ 'CATEGORIA'] = "ST_REELEICAO™

ct_ag_idade = usuarios_proposicoes.groupby ([ “AGRUPAMENTO_IDADE™"]).agg({ CONSISTENCIA_TEMATICA': mean’})

ct_ag idade[ 'CATEGORIA®] = "AGRUPAMENTO_IDADE"

ct_ag bens = usuarios_proposicoes.groupby ([ "AGRUPAMENTO BENS™]).agg({ CONSISTENCIA TEMATICA': 'mean’})

ct_ag_bens[ "CATEGORIA"] = "AGRUPAMENTO_BENS™

ct_ag votos = usuarios_proposicoes.groupby ([ "AGRUPAMENTO VOTOS"]).agg({ CONSISTENCIA TEMATICA':'mean’})

ct_ag votos[ 'CATEGORIA'] = "AGRUPAMENTO VOTOS"

ct_ag_seguidores = usuarios_proposicoes.groupby ([ “AGRUPAMENTO_SEGUIDORES™]).agg({ CONSISTENCIA_TEMATICA': 'mean’})

ct_ag seguidores[ "CATEGORIA"] = “AGRUPAMENTO_ SEGUIDORES™

ct_ag_bseguidores = usuarios_proposicoes.groupby( [ "AGRUPAMENTO_BALANCO_SEGUIDORES™]).agg(<{ CONSISTENCIA_TEMATICA":'mean’})

ct_ag_bseguidores[ CATEGORIA'] = "AGRUPAMENTO_BALANCO_SEGUIDORES™

ct_ag tweets = usuarios_proposicoes.groupby ([ "AGRUPAMENTO_MUMERO_TWEETS"]).agg({ CONSISTENCIA TEMATICA':'mean'})

ct_ag_tweets[ CATEGORIA'] = "AGRUPAMENTO_NUMERO_TWEETS™

ct_ag_btweets = usuarios_proposicoes.groupb "AGRUPAMENTO_BALANCO_TWEETS™]) . a) *CONSTSTENCTIA_TEMATICA®: ‘mean’
_ag_| _prop groupby ) | L B8 _

ct_ag btweets[ 'CATEGORIA'] = "AGRUPAMENTO BALANCO TWEETS™
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consistencia_tematica = pd.concat([ct_genero, ct_raca, ct_estadoCivil, ct_escolaridade, ct_partido, ct_ideologia, ct_milionario,

consistencia_tematica['CONSISTENCIA_TEMATICA'].mean()
# consistencia tematica

2.14 - Calcula a média de consisténcia tematica por estado

ct_estado = usuarios_proposicoes.groupby(["ESTADO_ELEICAD"]).agg({ ' CONSISTENCIA TEMATICA':'mean'})

ct_estado['CONSISTENCIA_TEMATICA'] = ct_estado['CONSISTENCIA_TEMATICA'].round(2)

ct_estado[ ' CONSTSTENCTA_TEMATTCA'].mean()

# ct_estado
# print(type(ct_estade))

# list(usuarios_proposicoes.columns)
usuarios_proposicoes[ 'N_PLS"]



2.15 - Gera grafico com nldmero de tweets por Estado

t_estado = usuarios_proposicoes.groupby(["ESTADO_ELEICAQ"]).agg({' TWEET_COUNTS':'sum'})
t_estado = t_estado.sort_values(by='TWEET_COUNTS', ascending=True)

total = t_estado[ ' TWEET_COUNTS']
total

# ct_estado
# print(type(ct_estado))

top = total.plot(kind='barh',
colormap="'table’,
figsize=(12, 8),width=0.8)

for i, v in enumerate(list(total)):
top.text(v+0.4, i-8.25, v ,fontsizez12, color="black')

plt.tick_params(axis='y', which="major', labelsize=z14)

# top.margins(x=1)

# top.spines['right'].set_visible(False)
# top.spines['top'].set_visible(False)

# top.spines[ 'bottom'].set visible(False)

# top.get Legend().remove()

top.set_ylabel('')

# plt.rcParams.update(IPython_default);

# plt.style.use("fivethirtyeight")

plt.grid(color="'b"', linestyle="-', linewidth=.1)

plt.savefig("novos-graficos/Figura x - Quantidade de Tuweets por Estado.jpg",bbox_inches = 'tight')
# plt.show()

2.16 - Cria tabela com as médias de consisténcia tematica por estado

faixa = ['G4",'G3','G2","'G1"]
ct_estado[ 'AGRUPAMENTO'] = pd.qcut(ct_estado[ 'CONSISTENCIA TEMATICA'],4,precision=0,labels=faixa)

ct_estado = ct_estado.sort_values(['CONSISTENCIA_TEMATICA'], ascending=[False])

ct_estado.to_csv("consistenciaTematica-estados.csv", index=False)

ct_estado
# gcut = usuarios_proposicoes.groupby( 'AGRUPAMENTO cTEMATICA').agg(lambda x: x.mode())
# gqcut

# d2g.upload(ct_estado, spreadsheet key, 'consistenciaTematica’, credentials=credentials, row names=True)
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2.17 - Salva resultados em arquivo csv

%¥%capture

# usuarios_proposicoes.shape[@]

# Len(vCamara)

# Len(vTwitter)

usuarios_proposicoes[ 'PLS_KEYWORDS'] = vCamara

usuarios_proposicoes|[ 'TWEET_KEYWORDS'] = vTwitter

usuarios_proposicoes['PLS KEYWORDS'] = usuarios_proposicoes['PLS_KEYWORDS'].astype(str).str.replace(',',' ")

usuarios_proposicoes['PLS_KEYWORDS'] = usuarios_proposicoes['PLS_KEYWORDS'].astype(str).str.replace('[*\w\s]',"")

usuarios_proposicoes['TWEET_KEYWORDS'] = usuarios_proposicoes['TWEET _KEYWORDS'].astype(str).str.replace(',',' ')

usuarios_proposicoes[ ' TWEET_KEYWORDS'] = usuarios_proposicoes['TWEET_KEYWORDS' ].astype(str)}.str.replace('[*\w\s]',"")

usuarios_proposicoes['INTERSECAQ'] = usuarios_proposicoes['INTERSECAQ'].astype(str).str.replace(',",' ')
usuarios_proposicoes['INTERSECAQ'] = usuarios_proposicoes['INTERSECAQ'].astype(str).str.replace('[*\wis]','")

# usuarios_proposicoes.head(2)

usuarios_proposicoes.to_csv("usuarios_proposicoes-2.csv", index=False)

2.18 - Gera graficos gerais
2.19 - Maiores e menores indices de consisténcia tematica

ct_estado = ct_estado.drop('AGRUPAMENTO', 1)
ct_estado

ptopl® = ct_estado.nlargest(12, 'CONSISTENCIA_TEMATICA').sort_values(by='CONSISTENCIA_TEMATICA', ascending=True)
indicesl = ptopl@.apply(lambda row: str(row.CONSISTENCIA TEMATICA) +"%", axis=1)

indicesl = list(indicesl)

ptopl® = ptopl®['CONSISTENCIA TEMATICA']

pbottoml® = ct_estado.nsmallest(15,'CONSISTENCIA_TEMATICA').sort_values(by='CONSISTENCIA TEMATICA', ascending=True)

indices2 = pbottoml®.apply(lambda row: str(row.CONSISTENCIA_TEMATICA) +"%", axis=1)
# indices? = List(pbottoml8[ 'CONSISTENCIA TEMATICA'])

indices2 = list(indices2)

pbottom18 = pbottoml8[ ' CONSISTENCIA TEMATICA' ]

axd = plt.figure(figsize=(8,10)).subplot_mosaic(
A
B

numn

topl@ = ptopl@.plot(kind='barh',
color="#BASCB1",
width=0.8,ax=axd['A'])

for i, v in enumerate(list(ptopl@)):
topl@.text(v-5, i-08.1, indices1[i], color='white',weight="heavy")
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bottoml® = pbottoml®.plot(kind='barh",
color="#BCBDED",
width=@.8,ax=axd['B"'])

# bottoml® = sns.barplot(color="#BCEDAD", data=pbottoml®, ax=axd['B'])
for i, v in enumerate(list(pbottom1d)):
bottom1@.text(v-4, i-8.1, indices2[i], colorz'white',weight="heavy')
# for i, v in enumerate(list(votacoes 18)):
# top.text(v-28, 1-8.15, indices[i] ,fontsize=12, color='white',weight="heavy')

# topl@.get_Legend().remove()
# bottomld.get_Legend().remove()

topl@.set_ylabel('')
topl®.set xlabel('')

bottoml®.set_ylabel('')
bottom1®.set_xlabel('')

bottom1®.grid(color='b"', linestylez'-', linewidth=.1)
top1@.grid(color='b', linestyle='-', linewidth=.1)

plt.tight_layout()
# axd

# plt.show()
plt.savefig("novos-graficos/Figura x - Indices de consisté&ncia temdtica por estado.jpg",bbox_inches = 'tight')

plt.clf()
# plt.show()

2.20 - Temas e palavras-chave mais frequentes nas proposi¢coes

vCamara2 = [item for sublist in vCemara for item in sublist]

vCamara3 = '.join([str(elem) for elem in vCamara2])

# 1f "codigo" in vCamara2:

# print("é ta sim™)
# else:
# print("ta nao")

# len(vCamara2)
# Len(vCamaral)

axd = plt.figure(figsize=(16,8)).subplot_mosaic(

AB

gridspec_kw={
'width_ratios': [5, 6],
‘wspace': ©.1

1
lang_responses = usuarios_proposicoes[ 'TEMA']
language_counter = Counter()

for response in lang_responses:
language_counter.update(response.split(',"'))

languages = []
popularity = []
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for item in language_counter.most_common(10):
languages.append(item[8])
popularity.append(item[1])

# n30 = popularity[:18]
# n30 = popularity[-30:]

languages.reverse()
popularity.reverse()

axd['A'].barh(languages, popularity)

# axd['A"].yticks(fontsize=28)
axd['A'].set_yticklabels(languages,fontsize=18)

for i, v in enumerate(popularity):
axd['A'].text(v-200, i-.87, str(v), color='white',sizez17)

wordcloud = WordCloud(
# max_font_size=886,
min_font_size=22,
max_words=15,
prefer_horizontal=1,
# scale=18,
height=640,
width=558,
background color = ‘white',
stopwords=stopwords).generate(str(vCamara3))

# axd['A"].set_title('Temas', fontsize=28)
# axd[ 'B"].set_title('Palavras-chave', fontsize=28)

axd[ 'B'].axis('off")
axd['B'].imshow(wordcloud, interpolation = 'bilinear')

# plt.set title('Palavras-chave’,fontsize=28)
# plt.axis('off"')
# plt.imshow(wordcloud, interpolation = 'bilinear"')

# plt.tight_Layout(pad=6)
# plt.show()

plt.savefig("2 - Figura 8 - Temas e palavras-chave mais recorrentes nas proposicoes.jpg",bbox_inches = 'tight')
# plt.figure(figsize=(5,18))
# bottoml® = sns.barplot(x=popularityr,y=Languagesr, color="#8A8CB1')

# plt.barh(languages, popularity)

# # plt.title("Most popular Languages™)

# # plt.ylabel ("Programming lLanguages")

# # plt.xlabel ("Number of People who use")
# plt.tight_Layout()

# plt.show()

# guase tagcloud
#y = [(x, vCamera.count(x)) for x in set(vCamera)]



2.21 - Publica¢des mais compartilhadas no Twitter

# tweets2020.head(2)
topTweets =
# tweetsTopl®

topIlds = topTweets['id'].astype("str").values.tolist()

tweets2020.nlargest (3, "retueet_count')

string = "https://twitter.com/OReillyMedia/status/"

topIds = [string + s for s in toplds]
# topIds

class Tweet(object):
def __init_ (self, s, embed_str=False):
if not embed_str:

# Use Twitter's oFmbed API

# https://dev. twitter. com/web/embedded-tweets

api = 'https://publish.twitter.com/ocembed?url={}".format(s)
response = requests.get(api)

self.text = response.json()["html"]

else:

self.text = s

def _repr_html_(self):
return self.text

# Tweet("https://twitter.com/OReillyMedia/status/12537166846465566928")

for x in topIds:

Tweet(x)

# vTweets(topIds)

2.22 - Usudrios, hashtags e palavras mais utlizadas no Twitter

keywordsTwitter = usuarios_proposicoes['TWEET_KEYWORDS'].astype("str").values.tolist()

viwitterl = []

f

for tweet

= open("stopwords.txt", 'r', encoding='utf-8')
stopwords =

tweet =
tweet =
# tweet
tweet =

[name.rstrip().lower() for name in f]

in keywordsTwitter:

re.sub(r'\n',' ',unidecode(tweet))
tweet.replace(" "," ")

= tweet.replace("paraben”, "parabens")

vTwitterl.append(tweet)

vFrases

tweets2020[ 'TWEET KEYWORDS'] = vFrases
Len(vTwitter)
Len(vTwitterl)
viwitter[:10]

.join([x for x in tweet.split(' ') if x.lower() not in stopwords])
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2.23 - Extrai as informacdes dos tweets

words_repetition = 1
hashtags repetition = 1
users_repetition = 1

#variables for how many words, hashtags, users to display
word_limit = 18

hashtag limit = 1@

user_limit = 1@

#file path for stopwords and json exports
stopwords_file path = 'stopwords.txt'
# json_export file path = 'l-total.json'

with open(stopwords_file_path, encoding='utf-8') as f:
stopwords = f.read().splitlines()

items = tweets2028.to_dict('records')
# items[@]

#taken from https://stackoverflow.com/a/49146722
def remove_emoji(string):
emoji_pattern = re.compile("["
"\UeeelFee0-\UBBOLF6AF" # emoticons
"\Uee@1F300-\UBBRLF5FF" # symbols & pictographs
"\UeR@1F680-\UGBRLF6FF" # transport & map symbols
"\UBBO1F1EG-\UBBOLFIFF" # flags (i0S)
"\Ueeeo2702-\Uecee278a"
"\Ueeeo24C2-\UBBO1F251"
"1+", flags=re.UNICODE)
return emoji_pattern.sub(r'', string)

#taken from https://gist.github.com/glenbot/4684356
def sanitize_3(user_input, stop_words):
"""Sanitize using standard lists"""
new_list = []
for w in user_input:
if w not in stop_words:
new_list.append(w)
return new_list

#remove accents, emoji, convert to all lowercase

for idx, item in enumerate(items):
items[idx]['text'] = remove_emoji(items[idx]['text'])
items[idx]['text'] = unidecode(items[idx]['text'])
items[idx]['text'] = items[idx]['text'].lower()
#print items|idx]['text']

#removing stopwords

#convert every tweet into a Llist of words
#call sanitize 3 for every list of words
current_string = "'

placeholder_list = [None] * len(items)
master_word_list = []
master_hashtag_list = []

master user_list = []

for idx, item in enumerate(items):
#word_List = re.sub("[“\w]", " ", items[idx]['text']).split()
word_list = re.sub(r'[.!,;:?]", ' ', items[idx]['text']).split()
word_list = sanitize 3(word_list, stopwords)
for idx2, word in enumerate(word_list):
if word_list[idx2][:1] #'
current_string += ' ' + word_list[idx2]
master_hashtag_list.append(word_list[idx2])
elif word_list[idx2][:1] == '@":




current_string += "+ word_list[idx2]
master_user_list.append(word_list[idx2])

elif word_list[idx2][:3] == "//t": #dirty workaround
pass

elif 'co/' not in word_list[idx2]:
current_string += ' ' + word_list[idx2]

master_word_list.append(word_list[idx2])
placeholder_list[idx] = current_string

current_string = "'

#release memory immediately
del placeholder_list[:]

#rank words

#adapted from https://github.com/kevinschaul /Word-Rank/blob/master/wordRank. py

1={}
hashtag_dict = {}
user_dict = {}

for word in master_word_list:
# if word is in dictionary, increment the value
# otherwise add the word to dictionary with value 1
if word in 1:
1[word] += 1
else:
1[word] = 1

-
o
1

hashtag in master_hashtag_ list:
if hashtag in hashtag_dict:
hashtag_dict[hashtag] += 1
else:
hashtag_dict[hashtag] = 1

for user in master_user_list:
if user in user_dict:
user_dict[user] += 1
else:
user_dict[user] = 1

wordsVl = []
wordsV2 = []

# this prints the dict out d by value in descending order
count = @
# print( ' \n###4##E#  Printing ranking of words — #HEHEHEH\N")

for key, value in sorted(iter(l.items()), reverse=True, key=lambda k_v3: (k_v3[1],k_v3[8]))

if count ¢ word_limit:
# print('%s: ¥s' ¥ (key, value))
wordsV1.append(key)
wordsV2. append(value)

count+=1

wordsD1l = dict(zip(wordsVl, wordsv2))
# print(wordsD1)

hashtagvl = []
hashtagv2 = []

count = @
# print('\n######4##4  Printing ranking of hashtags — ######8###\n")

for key, value in sorted(iter(hashtag_dict.items()), reverse=True, key=lambda k_v4: (k_v4[1],k_v4[8])):

if count ¢ hashtag limit:
# print('%s: %s' ¥ (key, value))
hashtagVl.append(key)
hashtagV2.append(value)

count +=1

hashtagDl = dict(zip(hashtagVl, hashtagVv2))
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usersVl = []
usersV2 = []

count = @
# print( ' \n####E4##8# Printing ranking of most mentioned users
for key, value in sorted(iter(user_dict.items()), reverse=True,
if count < user_limit:
# print('%s: %s' % (key, value))
usersVl.append(key)
usersV2.append(value)
count += 1

usersD1 = dict(zip(usersV1, usersV2))
# print(usersDl)

most_retweeted_list = []
list is_full = False

for tweet in items:
if 'rt @' in tweet['text']:
pass
elif tweet['retweet count'] > 18:
most_retweeted list.append(tweet)

count = @

tweets =[]
rts = []
ids = []

HERHRRAHR\N ")

key=lambda k_v5: (k_v5[1],k _v5[8])):

for tweet in sorted(most_retweeted_list, key = lambda x: x['retweet_count'], reversezTrue):

current_date = datetime.strptime(tweet['created_at'], '%Y-%m-

# if (current_date.year == 2828) and (current_date.month ==
tweets.append(tweet['screen_name'] +" - "+ tweet['text'])
rts.append(tweet[ ' retweet_count'])
ids.append(tweet['id'])
if count == 20:

break
count+z1

# rtkeysl = ["tweet', 'rts’', 'ids"']
# rtKeys2 = rtKeysl *len(ids)
# print(rtKeys2)

retweetsDl = [{'tweet': tweet, 'rts': rt, 'ids': idd} for tweet,

day_list = []

count = @

for tweet in items:
current_date = datetime.strptime(tweet['created_at'], ' %Y-%m-
# if (current_date.year == 20828) and (current_date.month ==

%d %H:%M:%5+00:00")
11) and (current_date.day < 17):

rt,idd in zip(tweets,rts,ids)]

%d ¥H:%M:%5+00:00")
11) and (current_date.day < 17):

date_time_str = str(current_date.day) +"/"+ str(current_date.month) +"/"+ str(current_date.year)

# print(date_time_str)

# day Llist.append(str(current_date.day) +"/"+ str{current_date.month))

date_time_obj = datetime.strptime(date_time_str, '%d/%m/%Y')
# print(date time obj)
day_list.append(date_time obj)

day_dict = {}

for day in day_list:
if day in day_dict:
day_dict[day] += 1
else:
day_dict[day] = 1

147



148

DatasVl = []
DatasV2 = []

# #going to break on cases that go from 23 to midnight or backwards

# print( ' \n#####E8E  Printing hourly traffic — #####8##H\n")

for key, value in sorted(iter(day_dict.items()), reversezFalse, key=zlambda k_v: (k_v[®],k_v[1])):
chave = str(key)
chave = re.sub(" @0:006:08",
DatasVl.append(chave)
DatasV2.append(value)
# print('%s: ¥s' ¥ (key, value))

DatasDl = dict(zip(DatasVl, DatasV2))

", chave)

# json.dump({report:[{'words':wordsD1},{ 'hashtags':hashtagDl},{ 'users':usersDl},{ 'retweets’:retweetsD1},{ 'dates':DatasD1}]},pre j

2.24 - Gera a visualizacédo

axd = plt.figure(figsize=(7,15)}).subplot_mosaic(
iy
B
C
gridspec_kw={
# 'width ratios': [5, 5, 7],
# 'height_ratios': [5, 5, 7],
# 'right': 1.2,
# 'left': 1,
‘hspace': 8.3

B

axd['A"].barh(usersVl, usersV2, color='green')

for i, v in enumerate(usersV2):
axd['A"].text(v-450, i-.87, str(v), color='white',size=12)

axd['B"'].barh(hashtagvl, hashtagV2, color='purple')

for i, v in enumerate(hashtagVv2):
axd['B"].text(v-200, i-8.1, str(v), color='white',size=12)

axd['A"].set_yticklabels(usersVl,fontsize=13)
axd['B"].set_yticklabels(hashtagVl, fontsize=13)

wordcloud = WordCloud(
# width = 288,
# height = 2800,
prefer_horizontal=1,
max_font_size=40,
min_font_size=1@,
max_words=18,
background_color = "white’,
color_func=lambda *args, **kwargs: "#D38Be7",
stopwords=stopwords).generate(str(vTwitterl))

axd['A"].set_title('Usudrios',fontsize=15)
axd['B"].set_title('Hashtags',fontsizez16)
axd['C"].set_title('Palavras',fontsize=16)

axd['C"].axis('off")
axd['C"].imshow(wordcloud)

# axd[ 'A'].add_gridspec={"'right"': 100, 'wspace': 38}
plt.tight_layout()

# axd[ 'C'].imshow(wordcloud, interpolation = 'bilinear')

plt.savefig("4 - Figura 10 - Usuarios, hashtags e palavras mais utlizadas no Twitter.jpg",bbox_inches = 'tight')
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2.25 - Gera graficos do Rio Grande do Sul
2.26 - Carrega base de dados

usuarios_proposicoes = pd.read_csv("usuarios_proposicoes-2.csv")

tweets2020 = pd.read_csv("tweets2828.csv")

# usuarios_proposicoes.head(2)

usuarios_proposicoes_rs = usuarios_proposicoes[(usuarios_proposicoes['ESTADO_ELEICAD' J=="RS')]

2.27 - Temas mais recorrentes nas proposi¢oes

%%capture

perfil = 'ESTADO_ELEICAOQ'

filtro susuarios_proposicoes[usuarios_proposicoes['ESTADO_ELEICAO' ].isin(['RS"'])]
lang responses = usuarios_proposicoes[ 'TEMA']

language_counter = Counter()

for response in lang_responses:
language_counter.update(response.split(',"))

languages = []
popularity = []

for item in language_counter.most_common(108):
languages.append(item[@])
popularity.append(item[1])}

# Llanguage_counter

contagem_geral = dict(language counter)
df = pd.DataFrame.from_dict(contagem_geral, orient='index')
# df.columns[ "TEMA", "COUNT " ]

df.rename(columns = {@:'count'},inplace = True)

df.index.name = 'TEMA'
df["ESTADO_ELEICAQ'] = 'GERAL'

df.reset_index()

df.columns

# df

temas = df[["ESTADO ELEICAQ', '"count']]
temas = temas.reset_index()

soma = temas.groupby([perfil],as_index=False).agg({
perfil: "first",
‘count': 'sum’

1)

temasM_geral = pd.merge(temas, soma, how="left", on=perfil)
temasM_geral[ 'proporcao’] = round(temasM_geral['count_x']/temasM_geral['count_y']%#180,2)
# rd = px.line_polar(temasM geral, r="proporcao", theta="TEMA", color=perfil,line_close=True, width=wd, height=ht)

# rd.update_Llayout(
# margin=dict(l=LL, r=rr, t=tt, b=bb),

#)

temasM_geral



%%capture
perfil = 'ESTADO ELEICAO'

filtro zusuarios_proposicoes[usuarios_proposicoes['ESTADO_ELEICAO'].isin(['RS'])]

filtro =usuarios_proposicoes[usuarios_proposicoes['ESTADO_ELEICAQ'].isin(['RS'])]

lang_responses = filtro[ 'TEMA']
language_counter = Counter()

for response in lang_responses:
language counter.update(response.split(',"'))

languages = []
popularity = []

for item in language_counter.most_common(188):
languages.append(item[8])
popularity.append(item[1])

# Language counter

contagem_geral = dict(language_counter)
df = pd.DataFrame.from_dict(contagem_geral, orient='index')
# df.columns[ 'TEMA', 'COUNT']

df.rename{columns = {@:'count'},inplace = True)

df.index.name = 'TEMA'
df[ '"ESTADO_ELEICAD'] = 'RS'

df.reset_index()

df.columns

# df

temas = df[["ESTADO_ELEICAQ', 'count']]
temas = temas.reset_index()

soma = temas.groupby([perfil],as_index=False).agg({
perfil: "first",
‘count': 'sum’

i)

temasM_rs = pd.merge(temas, soma, how="left", onzperfil)

temasM_rs['proporcao’] = round(temasM_rs['count_x']/temasM_rs['count_y']*1@8,2)

temasM_rs.sort_values(by='count_x', ascending=False)
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temasM_geral = temasM_geral.nlargest(3@, 'count_x')
temasM_geral = temasM_geral.sort_values(by="TEMA')

temasM_rs = temasM_rs.nlargest(3©, 'count x')
temasM_rs = temasM_rs.sort_values(by="TEMA')

TEMAS _C = pd.concat([temasM_geral, temasM_rs])
TEMAS_C.to_clipboard()

wd = 1880

ht = 800

11 = 300

rr = 258

tt =5

bb = 5

arq = "novos-graficos/Grafico x - Temas mais recorrentes nas proposicdes - Rio Grande do Sul.jpg"

rd = px.line_polar(TEMAS_C, r="proporcao", theta="TEMA", colorzperfil,line_close=True, width=zwd, height=ht)

rd.update_layout(
margin=dict(l=11, r=rr, t=tt, b=bb),

)
# rd.show()

rd.write_image(arq)

2.28 - PublicagGes mais compartilhadas no Twitter

from IPython.core.display import display, HTML
# perfil = 'ST REELEICAQ’
def topRTs2(perfil):
unik = list(filtro[perfil].unique())
# Len(unik)
# listalista = [[] for i in range(Llen(unik))]
listas = []
# lista

for idx, k in enumerate(unik):
# Llistalista[idx].append(filtro[filtro[perfil J==k]['SCREEN_NAME'].astype("str").values.tolist())
listas.append(filtro[filtro[perfil]==k][ 'SCREEN_NAME'].astype("str").values.tolist())

# len(lista)
# Llistaf1]

for idx,s in enumerate(listas):
print(unik[idx])
tweets2820F = tweets2020@[tweets2020[ screen_name'].isin(listas[idx])]
# tweets2026F

#

# tweets2020._head(2)

topTweets = tweets2082@F.nlargest(5, 'retweet_count')

# tweetsTopl®

topIds = topTweets['id'].astype("str").values.tolist()

string = "https://twitter.com/OReillyMedia/status/"

topIds = [string + s for s in topIds]
# topIds
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class Tweet(object):
def _ init (self, s, embed_str=False):
try:
if not embed_str:
# Use Twitter's oFmbed API
# https://dev.twitter.com/web/embedded-tweets
api = 'https://publish.twitter.com/oembed?url={}".format(s)
response = requests.get(api)
self.text = response.json()["html"]
display(HTML(self.text))
else:
self.text = s
except Exception:
pass

def _repr_html_(self):
try:
return self.text
except Exception:
pass
# Tweet("https://twitter.com/OReillyMedia/status/12537106046405500928")
for x in toplds:

Tweet (x)
# vTweets(topIds)

perfil = 'ESTADO_ELEICAQ'
filtro =zusuarios_proposicoes[usuarios_proposicoes['ESTADO ELEICAO'].isin(['RS'])]
topRTs2(perfil)

2.29 - Usuarios e hashtags e palavras mais frequentes no Twitter

usuarios_proposicoes_rs = usuarios_proposicoes[(usuarios_proposicoes['ESTADO_ELEICAO']=="RS')]
listaDeputados = pd.read_csv("db-listaDeputados.csv")

keywordsTwitter = usuarios_proposicoes_rs['TWEET_KEYWORDS'].astype("str").values.tolist()
vTwitterl = []

f = open("stopwords.txt", 'r', encoding='utf-8')
stopwords = [name.rstrip().lower() for name in ]

for tweet in keywordsTwitter:

tweet = re.sub(r'\n',' ',unidecode(tweet))

tweet = tweet.replace(" "," ")

# tweet = tweet.replace(”paraben”, "parabens")

tweet = " ".join([x for x in tweet.split(' ') if x.lower() not in stopwords])

vTwitterl.append(tuweet)
# vFrases

tweets2820[ "TWEET_KEYWORDS '] = vFrases
Llen(vTwitter)
len(vTwitterl)
viwitter{:18]

W W



2.30 - Extrai as informagdes dos tweets

listaDeputados.columns

# len(tweets2026)

tweets2020_info = tweets20208.merge(listaDeputados, left_on='screen_name', right_on='PERFIL_TWITTER')

# len(tweets2026_info)
# tweets2620 rs =
# tweets2020 info

tweets2020_info_rs = tweets2020_info[ (tweets2@28_info[ 'ESTADO_ELETCAQ']=="RS')]
len(tweets2028_info_rs)

words_repetition = 1
hashtags_repetition = 1
users_repetition = 1

#variables for how many words, hashtags, users to display
word_limit = 10

hashtag_limit = 16

user_limit = 10

#file path for stopwords and json exports
stopwords_file_path = 'stopwords.txt'
# json_export_file path = 'l1-total.json'

with open(stopwords_file path, encoding='utf-8') as f:
stopwords = f.read().splitlines()

items = tweets2020 info rs.to_dict('records’)
# itemsfo]

#taken from https://stackoverflow.com/a/49146722
def remove_emoji(string):
emoji_pattern = re.compile("["

"\Uee@1F600-\UBBO1F64AF" # emoticons
"\UeR@1F300-\UP@RLF5FF" # symbols & pictographs
"\UPe@1F680-\UBGOLIF6FF" # transport & map symbols
"\UBBO1F1ED-\UBGB1F1FF" # flags (i0S)
"\Ueeee2792-\Uegee27Ee"
"\Ueeeez24C2-\Ueee1F251"
"]+", flags=re.UNICODE)

i

return emoji_pattern.sub(r'', string)

#taken from https://gist.github.com/glenbot/4684356
def sanitize 3(user_input, stop_words):

"""Sanitize using standard lists"""
new_list = []
for w in user_input:

if w not in stop_words:

new_list.append(w)

return new_list

#remove accents, emoji, convert to all lowercase

for idx, item in enumerate(items):
items[idx]['text'] = remove_emoji(items[idx]['text'])
items[idx]['text'] = unidecode(items[idx]['text"'])
items[idx]['text'] = items[idx]['text’].lower()
#print items[idx][ "text"']

#removing stopwords

#convert every tweet into a list of words
#call sanitize 3 for every list of words
current_string = "'

placeholder_list = [None] * len(items)
master_word_list = []

master_hashtag list = []

master_user_list = []
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for idx, item in enumerate(items):
#word List = re.sub("[\w]", " ", items[idx]["text']).split()
word_list = re.sub(r'[.!,;:2]", " ', items[idx]['text']).split()
word_list = sanitize_3(word_list, stopwords)
for idx2, word in enumerate(word_list):

if word_list[idx2][:1] == "#":
current_string += ' ' + word_list[idx2]
master_hashtag_list.append(word_list[idx2])

elif word list[idx2][:1] == "@"':
current_string += ' ' + word_list[idx2]
master_user list.append(word_list[idx2])

elif word list[idx2][:3] == "//t": #dirty workaround
pass

elif 'co/' net in word_list[idx2]:
current_string += ' ' + word list[idx2]

master_word_list.append(word_list[idx2])
placeholder_list[idx] = current_string
current_string = "'

#release memory immediately
del placeholder_list[:]

#rank words

#adapted from https://github.com/kevinschaul /Word-Rank/blob/master/wordRank. py
1= {}

hashtag_dict = {}

user_dict = {}

for word in master_word_list:
# if word is in dictionary, increment the value
# otherwise add the word to dictionary with value 1
if word in 1:
1[word] += 1
else:
1[word] = 1

for hashtag in master_hashtag_list:
if hashtag in hashtag_dict:
hashtag_dict[hashtag] += 1
else:
hashtag_dict[hashtag] = 1

for user in master user_ list:
if user in user_dict:
user_dict[user] += 1
else:
user_dict[user] = 1

wordsVl = []
wordsV2 = []

# this prints the dict out sorted by value in descending order
count = @
# print('\n####E#E  Printing ranking of words — #EHHHEHHH\n')
G ke, velie A sertel(Hme(lotems (), FavErseaiis, layeie o (g (Bl B
if count < word_limit:
# print('%s: ¥s' ¥ (key, value))
wordsV1.append(key)
wordsV2.append{value)
count+=1

wordsD1 = dict(zip(wordsVl, wordsV2))
# print(wordsDI)

hashtagVl = []
hashtagVv2 = []

count = @



for key, value in sorted(iter(hashtag_dict.items()), reverse=True, key=lambda k_v4: (k_v4[1],k_v4[8])):

if count < hashtag_limit:
# print('%s: %s' % (key, value))
hashtagVl.append(key)
hashtagV2.append(value)

count +=1

hashtagDl = dict(zip(hashtagVl, hashtagv2))

#

#
#

¥ H

BN S

¥

print(hashtagDl)

plt.rcdefaults()
fig, ax = plt.subplots()

y_pos = np.arange(len(hashtagVl))
error = np.random.rand(len(hashtagVl))

ax.barh(y_pos, hashtagV2?, xerr=error, align='center')
ax.set_yticks(y_pos)

ax.set_yticklabels(hashtagVl)

ax.invert yaxis() # labels read top-to-bottom
ax.set_xlabel ( 'Frequéncia')

ax.set_title( 'Hashtags mais utilizadas')

plt.show()

usersVl = []
usersV2 = []

count = @

for key, value in sorted(iter(user dict.items()), reverse=True, key=lambda k_v5:

if count < user_limit:
# print('%s: %s' % (key, value))
usersV1.append(key)
usersV2.append(value)

count += 1

usersDl = dict(zip(usersV1l, usersV2))
# print(usersD1)

most_retweeted list = []
list_is_full = False

for tuweet in items:

if 'rt @' in tweet[ "text']:
pass

elif tweet['retweet_count'] > 18:
most_retweeted list.append(tweet)

count = @

tweets =[]
rts = []
ids = []

# print( " \n####s#sE8  Printing most retweeted tweets — ####8####\n")
for tweet in sorted(most retweeted list, key = lambda x: x['retweet_count'], reverse=zTrue):

current_date = datetime.strptime(tweet['created at'], '%Y-%m-%d %H:%M:%S+00:08')
# if (current_date.year == 2828) and (current_date.month == 11) and (current_date.day < 17):
tweets.append(tweet[ 'screen_name'] +" - "+ tweet['text'])
rts.append(tweet[ ' retweet_count'])
ids.append(tweet['id'])
if count == 20@:
break
count+=1

(k_v5[1],k_v5[@]1)):
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retweetsDl = [{'tweet': tweet, 'rts': rt, 'ids': idd} for tweet,rt,idd in zip(tweets,rts,ids)]

day_list =[]
count = @
for tweet in items:
current_date = datetime.strptime(tweet['created_at'],'%Y-%m-%d %H:%M:%5+00:080')
# if (current date.year == 20820) and (current_date.month == 11) and (current_date.day < 17):
date_time_str = str(current_date.day) +"/"+ str{current_date.month) +"/"+ str(current_date.year)
# print(date_time_str)
# day_List.append(str(current_date.day) +"/"+ str(current_date.month))
date_time_obj = datetime.strptime(date_time str, '%d/%m/%Y')
# print(date_time obj)
day_list.append(date_time_obj)

day_dict = {}

for day in day_list:
if day in day_dict:
day_dict[day] += 1
else:
day_dict[day] = 1

DatasVl = []
DatasV2 = []

# #going to break on cases that go from 23 to midnight or backwards
# print( ' \n######EEE  Printing hourly traffic — ##EEE#E#\N")
for key, value in sorted(iter(day dict.items()), reverse=False, key=lambda k v: (k v[@],k v[1])):
chave = str(key)
chave = re.sub(" 88:00:88","", chave)
DatasVl.append(chave)
DatasV2.append(value)
# print('%s: ¥s' % (key, value))
DatasDl = dict(zip(DatasV1l, DatasV2))

2.31 - Gera a visualizagdo

axd = plt.figure(figsize=(6,18)).subplot_mosaic(
A
B
gridspec_kw={
# 'width ratios': [5, 5, 7],
# 'height_ratios': [5, 5, 7],
# 'right': 1.2,
# "left': 1,
# 'hspace': 0.3

B

# usersV1.reverse()
# usersV2.reverse()

# hashtagVl.reverse()
# hashtagV2. reverse()

axd['A'].barh(usersVl, usersV2, color='green')

for i, v in enumerate(usersV2):
axd['A'].text(v-30, i-.87, str(v), color='white',size=12)

axd['B'].barh(hashtagvl, hashtagV2, color='purple')



157

for i, v in enumerate(hashtagv2):
axd['B'].text(v-28, i-08.1, str(v), color='white',sizez12)

axd['A'].set_yticklabels(usersvl,fontsize=13)
axd['B'].set_yticklabels(hashtagVl,fontsize=z13)

axd['A'].set_title('Usudrios',fontsize=16)
axd['B'].set_title('Hashtags',fontsize=z16)

# axd[ 'A'].add gridspec={"right': 100, 'wspace': 38}
# plt.tight Layout()

# axd['C'].imshow(wordcloud, interpelation = 'bilinear')

plt.savefig("novos-graficos/Figura x - Usuarios, hashtags e palavras mais frequentes no Twitter - Rio Grande do Sul.jpg",bbox_inc

2.32 - Palavras mais utilizadas nas proposicdes e tweets

def tagclouds(perfil,ws,hs,arq):
unik = list(usuarios proposicoes[perfil].unique())
tags = ["PLS_KEYWORDS", "TWEET KEYWORDS", "INTERSECAQ"]

nomes = ['Projetos de Lei', 'Tweets', 'Intersecdo’]
axsl = []
fig = plt.figure(figsize=(20,20))

# gs@ = matplotlib.gridspec.GridSpec(len(unik), len(tags), figure=fig)
gs@ = matplotlib.gridspec.GridSpec(len(unik),len(tags), figure=fig,wspace=ws,hspace=zhs)

for i1,t in enumerate(unik):
for i2,k in enumerate(tags):
axsl1.append(fig.add_subplot(gse[il,i2]))

cores = ['#D38B07', '#3399FF', #ABABSB]
mxCores = [cores for k in unik]

matrix = [tags for k in unik]
1

indMatrixl = [[1 for i in range(len(tags))] for value in matrix]
contagem [i for i in range(len(tags)*len(unik))]
indMatrix2 = [contagem[x:x+3] for x in range(®, len{contagem), 3)]

f = open("stopwords.txt", 'r', encoding='utf-8')
stopwords = [name.rstrip().lower() for name in f]
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# for idxl, t in enumerate(tags):
for idx1, k in enumerate(unik):

for idx2, t in enumerate(tags):
# for idx2, k in enumerate(unik):
wordcloud = WordCloud(
# width = 50,
# height = 5@,
prefer_horizontal=1,
max_font_size=40,
min_font_size=18,
max_words=10,
background_color = 'white',
color func=lambda *args, **kwargs: mxCores[idx1][idx2],
# color_func=lambda *args, **kwargs: cores[idx2],
stopwords=stopwords) .generate(str(usuarios_proposicoes[usuarios_proposicoes[perfil]=zk][t]))

logro = []
axsl[indMatrix2[idx1][idx2]].set_yticklabels(logro)
axsl[indMatrix2[idx1][@]].set_ylabel(unik[idx1],fontsize=17)
axsl[idx2].set_title(nomes[idx2],fontsize=17)

axs1[indMatrix2[idx1][idx2]].tick_params(
axis='both',

which="both"',

bottom=False,

top=False,

# left=False,

# Labelleft=False,

labelbottom=False)

axsl[indMatrix2[idx1][idx2]].imshow(wordcloud, interpolation = 'bilinear')
# axs[idx].plot([-.1, 1.2], [@, @], color="black', lw=1, transform=axs[idx].transAxes, clip on=False)

plt.savefig(arq,bbox_inches = 'tight')

usuarios_proposicoes[ 'GERAL"] = 'GERAL'

perfil = 'GERAL'
arq = "novos-graficos/Figura x - Nuvens de palavras sobre proposicdes e tweets - Geral.jpg"
tagclouds(perfil,®.1,-8.73,arq)

def tagclouds2(perfil,ws,hs,arq):
unik = list(filtro[perfil].unique())
tags = ["PLS_KEYWORDS", "TWEET_ KEYWORDS", "INTERSECAQ"]

nomes = ['Projetos de Lei', 'Tweets', 'Intersecdo']
axsl = []
plt.figure(figsize=(20,28))

# gs@ = matplotlib.gridspec.GridSpec(len(unik), len(tags), figure=fig)
= matplotlib.gridspec.GridSpec(len(unik),len(tags), figure=fig,wspace=ws,hspace=zhs)

for il,t in enumerate(unik):
for i2,k in enumerate(tags):
axsl.append(fig.add_subplot(gs8[il,i2]))

cores = ['#D38B@7', '#3399FF', #ABABSB']
mxCores = [cores fer k in unik]
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matrix = [tags for k in unik]

indMatrixl = [[i for i in range(len(tags))] for value in matrix]
contagem = [i for i in range(len(tags)*len(unik))]

indMatrix2 = [contagem[x:x+3] for x in range(®, len(contagem), 3)]

f = open("stopwords.txt", 'r', encoding='utf-8")
stopwords = [name.rstrip().lower() for name in f]

# for idx1, t in enumerate(tags):
for idx1, k in enumerate(unik):

for idx2, t in enumerate(tags):
# for idx2, k in enumerate(unik):
wordcloud = WordCloud(
# width = 58,
# height = 58,
prefer_horizontal=1,
max_font size=40,
min_font_size=18@,
max_words=10,
background_color = 'white’,
color_func=lambda *args, **kwargs: mxCores[idx1][idx2],
# color_func=lambda *args, **kwargs: cores[idx2],
stopwords=stopwords).generate(str(filtro[filtro[perfil]l==k][t]))

logro = []
axs1[indMatrix2[idx1][idx2]].set_yticklabels(logro)
axsl[indMatrix2[idx1][@]].set_ylabel(unik[idx1],fontsize=17)
axsl[idx2].set_title(nomes[idx2],fontsize=17)

axsl[indMatrix2[idx1][idx2]].tick_params(
axis='both',

which='both"',

bottom=False,

top=False,

# left=False,

# Labelleft=False,

labelbottom=False)

axs1[indMatrix2[idx1][idx2]].imshow(wordcloud, interpolation = 'bilinear')
# axs[idx].plot([-.1, 1.2], [@, @], color="black', Lw=1, transform=axs[idx].transAxes, clip on=False)

# axd['A'].add_gridspec={"'right': 108, 'wspace': 38}
# plt.tight_Layout()

plt.savefig(arqg,bbox_inches = "tight')

arg = "novos-graficos/Figura x - Muvens de palavras sobre proposicdes e tweets - Rio Grande do Sul.jpg"
filtro =usuarios_proposicoes[usuarios_proposicoes["ESTADO_ELEICAO' J.isin(['RS'])]
perfil = "ESTADO_ELEICAQO'

tagclouds2(perfil,8.1,-8.5,arq)

3 - Formacao de redes



3.1 - Carrega bases de dados

listaDeputados = pd.read_csv("db-listaDeputados.csv")

usuarios_proposicoes = pd.read_csv("usuarios_proposicoes-2.csv")
tweets2020 = pd.read_csv("tweets20828.csv")

# usuarios proposicoes.head(2)

usuarios_proposicoes_rs = usuarios_proposicoes[(usuarios_proposicoes['ESTADO_ELEICAQ']

votacoes = pd.read_csv("db-votacoes.csv")

usuarios_proposicoes_rs.to_csv("db-usuarios-rs.csv", index=False)

# len(tweets2620)

proposicoes = pd.read_csv("db-proposicoes.csv")

3.2 - Junta os tweets com as informacées demograficos dos seus autores

tweets2020_info = tweets2020.merge(listaDeputados, left_on='screen_name', right_on='PERFIL_TWITTER')

tweets2028_info_rs = tweets2028_info[ (tweets2028_info[ 'ESTADO_ELEICAO' ]=='RS')]

# len(tweets2620_info rs)

3.3 - Proposi¢oes com maior percentual de aprovacao e rejeicao

votacoes["TITULO_PROPOSICAO"]

votacoes["TITULO_PROPOSICAO"]

votacoes["TITULO_PROPOSICAQ"].str.replace("\((.*?)\)","")

votacoes["TITULO_PROPOSICAQ"].str.strip()

votacoes_c = votacoes[["TITULO_PROPOSICAO","VOTOS_SIM"]]
votacoes_c = votacoes_c.drop_duplicates(subset="'TITULO PROPOSICAD')

votacoes_c1@ = votacoes_c.nlargest(5, 'VOTOS_SIM').sort_values(by='VOTOS_SIM', ascending=True)

votacoes_c1@[ 'percentual'] = votacoes c1@.apply(lambda row:

votacoes_cl@ = votacoes_cl@.set_index('TITULO_PROPOSICAD')

votacoes_c1@[ 'rotulos'] = votacoes_c18.apply(lambda row: str(int(row.VOTOS_SIM)) +" ("+ str(row.percentual)+"%) " , axis=z1)

votacoes s10 = votacoes_c10['percentual']

# type(votacoes_c18)

votacoes_b = votacoes[["TITULO_PROPOSICAQ","VOTOS_NAO"]]
# votacoes_b = votacoes_b.drop_duplicates(subset="TITULO PROPOSICAQ')

votacoes_bl@ = votacoes_b.nlargest(5,'VOTOS_NAO').sort_values(by='VOTOS_NAO', ascending=True)

votacoes_b1@[ 'percentual'] = votacoes_bl@.apply(lambda row: round(row.VOTOS_MAO/513%18@,2), axis=1)

votacoes_bl@ = votacoes_bl10.set_index('TITULO_PROPOSICAD')

votacoes_b1@[ 'rotulos'] = votacoes_bl18.apply(lambda row: str(int(row.VOTOS_NAO)} +" ("+ str(row.percentual)+"%) " , axis=1)

votacoes nl@ = votacoes_b1@[ 'percentual’]

# type(votacoes _bla)

round (row.VOTOS_SIM/513%108,2), axis=1)
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axd = plt.figure(figsize=(8,10)).subplot_mosaic(

non

A
B

)

topl@ = votacoes_s1@.plot(kind="barh',
color='green',
width=0.8,ax=axd['A"])

indicesl = list(votacoes_cl@['rotulos'])

for i, v in enumerate(list(votacoes_s18)):
topl@.text(v-18, i, indices1[i], color='white',weight="heavy')

bottoml® = wvotacoes_nl8.plot(kind="barh",
color="#BCADAD',
width=0.8,ax=axd['B"])
indices? = list(votacoes_b18['rotulos'])
for i, v in enumerate(list(votacoes_n18)):
bottoml@.text(v-18, i, indices2[i], color='white',weight="heavy')
topl@.set_ylabel("')

topl@.set_xlabel("')

bottom1®.set_ylabel('')
bottoml®.set_xlabel('')

bottom1@.grid(color='b', linestyle='-', linewidth=.1)
topl@.grid(color='b"', linestyle='-', linewidth=.1)

plt.tight_layout()
# axd

# plt.show()

# plt.savefig("novos-graficos/Figura x - Indices de consisténcia temdtica por estado.jpg”,bbox_inches

# plt.clf()
# plt._show()

plt.savefig("novos-graficos/Figura x - Proposicdes com maiores percentuais de aprovacac e rejeicao.jpg",bbox_inches

3.4 - Rede de coautoria de proposi¢ées parlamentares
3.5 - Criacdo do Grafo

%%capture

arg_grafo = "db-proposicoes.csv"
arg_semantico = "grafo-coautoria.csv”
df_col3 = pd.read_csv(arq_grafo)
# writer.writerow([ 'TITULO _FRENTE', 'DEPUTADOS INTEGRANTES'])
# writer = csv.writer(fileOut)
# reader = csv.reader(fileIn, delimiter=",")
with open(arq_grafo, encoding="utf-8") as f:
vTweets = [row["NOME_AUTOR"] for row in DictReader(f)]

coll = []
col2 = []
vcol3 = []

"tight')
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for tweet in vTweets:
# print(tweet)
vPalavras = tweet.split(',')
nPalavras = len(vPalavras)

if nPalavras > 2:
nLinhas = @
vNumeros = []
for i in range(nPalavras):
b = nPalavras-{i+1)
if b>0:
vNumeros.append(b)
nLinhas = nLinhas + b
vcol3.append(nLinhas}

nNumercos= len(vNumercs)
invNumeros = vNumeros[::-1]

el =[]
for i in range(nNumeros):
for j in range(vNumeros[i]):
cl.append(vPalavras[i])
coll.extend(cl)

ordemC2 = []
for i in range(nhumeros):
for j in invNumeros:
ordemC2.append(j)
invNumeros.pop(@)

Mposicao = []
posicaoC2 = []
for i in range(int(nLinhas/nPalavras)):
for j in range(nPalavras):
posicaoC2.append(vPalavras[j])
Mposicao.append(J)

2 =[]
c2[:] = [posicaoC2[i] for i in ordemC2]
col2.extend(c2)

scol3 = df_col3[['TITULO_PROPOSICAG', 'TEMA', 'PALAVRAS_CHAVE','TIPO_AUTOR']].values.tolist()

col3 = [c for ¢, i in zip(scol3, vecol3) for _ in range(i)]

# print(len(col3))

# print(len(col3))

matriz = np.c_[coll,col2,col3]

df = pd.DataFrame(columns=["SOURCE","TARGET", 'TITULO PROPOSICAQ','TEMA', 'PALAVRAS CHAVE','TIPO AUTOR'], datazmatriz)
df['SOURCE'].replace('', np.nan, inplace=True)

df.dropna(subset=["'SOURCE'], inplace=True)

df['TARGET'].replace('', np.nan, inplace=True)

df.dropna(subset=[ 'TARGET'], inplace=True)

df.to_csv(arq_semantico, index=False)

3.6 - Filtro do Grafo

coautoria_r = pd.read_csv("grafo-coautoria.csv")
# Len(proposicoes)

# Len(coautoria_r)
coautoria_f = coautoria_r[(coautoria_r['TIPO_AUTOR']=='Deputado')]
# Len(coautoria f)

coautoria_info = coautoria_f.merge(usuarios_proposicoes, left_on='SOURCE', right_on='NOME_AUTOR', how='inner')

# coautoria_info.shapef[@]
# Llist(coautoria_info.columns)
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keepcol = ['SOURCE','TARGET','TITULO_PROPOSICAO_x','TEMA_x','PALAVRAS_CHAVE','TIPO_AUTOR','NOME_AUTOR','N_PLS','GEMERQ','COR_RACA
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coautoria_info = coautoria_info[keepcol]

coautoria_info = coautoria_info.rename(columns={'SOURCE':"'source", 'TARGET': 'target'})

coautoria_info.to_csv("grafo-coautoria.csv", index=False)
arg_semantico = "grafo-coautoria.csv"
# len(tweets2020_info rs)

coautoria_info_rs= coautoria_info[ (coautoria_info[ 'ESTADO_ELEICAQ']=="RS')]
# Len(coautoria_info_rs)

coautoria_info_rs.to_csv("grafo-coautoria-rs.csv", index=False)
arg_semantico = "grafo-coautoria-rs.csv"

coautoria_rs = pd.read_csv("grafo-coautoria-rs.csv")
lista rs = list(coautoria_rs['source'].unique())

coautoria_f_rs = coautoria_rs.query('target in @lista rs')
coautoria_f_rs.to_csv("grafo-coautoria-f-rs.csv", index=False)

len{lista_rs)

3.7 - Métricas

grafo =

'grafo-coautoria-f-rs.csv’

df = pd.read_csv(grafo)
Graphtype
G = nx.from_pandas_edgelist(df, create_using=Graphtype)

Gec
G =

= nx.Graph()

= sorted(nx.connected_components(G), key=len, reverse=True)
G.subgraph(Gec[8])

G.number_of_nodes()

G.number_of edges()

nx.density(G)

¢ = list(greedy_modularity_communities(G))

# Llen(c)
#c

degree_centrality = dict(nx.degree(G))
# dict(degree_ centrality)
df = pd.DataFrame.from_dict(degree centrality, orient=z'index')

df.index.name = 'deputado’
df= df.reset_index()
df.rename(columns = {@:'grau'},inplace = True)

df_info
df_info

df_info

pd.merge(df, usuarios_proposicoes_rs[['NOME_AUTOR','PARTIDO_ATUAL','IDEOLOGIA_PARTIDO ATUAL','ST_REELEICAO','ESTADO_ELE
df_info.drop([ 'NOME_AUTOR'],axis=1)

df_info.sort_values(by='grau', ascending=False)

df_infoz df_info.reset_index()

df _info

df_info.drop(['index'],axis=1)

# df_info[:18]

df_info



# df = pd.DataFrame.from dict(betweenness centrality, orient='index')

betweenness_centrality = dict(nx.betweenness_centrality(G,normalized=False))
# degree centrality = dict(nx.degree(G))

# dict(degree centrality)

df = pd.DataFrame.from_dict(betweenness_centrality, orient='index')

df.index.name = 'deputado'
df=z df.reset_index()
df.rename(columns = {@:'intermediacao'},inplace = True)
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df_info = pd.merge(df, usuarios_proposicoes_rs[[*NOME_AUTOR','PARTIDO_ATUAL','IDEOLOGIA PARTIDO_ ATUAL','ST_REELEICAQ', 'ESTADO_ELE

df_info = df_info.drop(['NOME_AUTOR'],axis=1)

df_info = df_info.sort_values(by='intermediacao', ascending=False)
df_info= df_info.reset_index()

df_info = df_info.drop(['index'],axis=1)

# df_infe[:10]
df_info

3.8 - Mencao a proposicoes no Twitter

3.9 - Filtra tweets por mengdes de proposi¢des

pat = 'projeto de lei|requerimento de informacdo|projeto de decreto legislativo|projeto de lei complementar|medida provisérialpro

filtro geral =tweets2020_ info[tweets2020 info['text'].str.contains(pat)]

filtro rs =tweets2820 info rs[tweets2020 info_rs['text'].str.contains(pat)]

# tweets2020

# filtro_rs.to_csv("contsulta_rs.csv")
# filtro geral.to csv("contsulta geral.csv")

4.0 - Calcula a porcentagem para o ambito geral

len(tweets202@_info)
len(filtro_geral)

uno = len(tweets2828_info)
dos = len(filtro_geral)
round(dos/uno*18@,2)

len(filtro_geral[ 'NM_URNA'].unique())



4.5 - Calcula a porcentagem para deputados gatichos

len(tweets2020_info_rs)
len(filtro_rs)

uno = len(tweets2@2@ info_rs)
dos = len(filtro_rs)
round(dos/uno*188,2)

len(filtro_rs['NM_URNA'].unique())
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rgx = 'projeto de lei\s\d*|requerimento de informacdo\s\d*|indicacdo\s\d*|projeto de decreto legislativo\s\d*|projeto de lei comp

lista_rs = list(tweets2820_info_rs['text'].apply(unidecode).str.lower())

lista_geral = list(tweets2020_info[ 'text'].apply(unidecode).str.lower())

# newlist = List(filter(r.match, Lista_rs))
# r = re.compile(rgx2)

.join(lista_rs)
" ".,join(lista_geral)

str_list_rs =
str_list geral =

etapa_rs = re.findall(rgx,str_list_rs)
etapa_geral = re.findall(rgx,str_list_geral)

resultados_rs = [i for i in etapa_rs if any(map(str.isdigit, i))]

resultados_geral = [i for i in etapa_geral if any(map(str.isdigit, i))]

len(resultados_geral)
# resultados_geral
len(resultados_rs)

4.6 - Gera Grafico com mencdes a proposi¢oes - Geral

resultados_rs = [i.strip() for i in resultados_rs]
resultados_geral = [i.strip() for i in resultados_geral]

contagem_geral = Counter(resultados_geral)
contagem_geral = dict(contagem_geral)
df = pd.DataFrame.from_dict(contagem_geral, orient='index')

df = df.nlargest(6,[@])
# df-nlargest(12,df[@]).sort _values(by=df[@], ascending=False)

contagem_geral = df[@]

# contagem_geral .drop([é€])

# contagem_geral .drop(contagem geral .index[8])

# type(contagem geral)

contagem_geral = contagem geral.iloc[1:]

contagem_geral = contagem_geral.sort_values(ascending=True)

# contagem_geral



top = contagem geral.plot(kind="barh',

colormap="tab16",
figsize=(11, 8),width=0.8)

for i, v in enumerate(list(contagem geral)):

top.text(v+.1, i-8.1, v ,fontsize=15, color='black')

plt.tick_params(axis='y', which='major', labelsize=14)

top.margins(x=1)

top.spines[ 'top'].set _visible(False)

#
# top.spines['right'].set_visible(False)
#
#

top.spines[ 'bottom'].set visible(False)

# top.get_Llegend().remove()

# plt.rcParams.update(IPython default);
# plt_style.use("fivethirtyeight")
plt.grid(color='b", linestyle='-', linewidth=.1)

plt.savefig("novos-graficos/Figura x - Mencado a proposicdes no Twitter- Geral.jpg",bbox_inches

# plt.show()

4.7 - Gera Grafico com meng&es a proposi¢ées - Rio Grande do Sul

contagem_rs
contagem_rs

df = pd.DataFrame.from dict(contagem_rs, orient='index')

Counter(resultados_rs)
dict(contagem_rs)

df = df.nlargest(7,[2])

# df.nlargest(12,df[8]).sort_values(by=df[@], ascending=False)

contagem_rs

df[e]

# contagem_rs.drop([8])
# contagem_rs.drop(contagem_rs.index[@])
# type(contagem rs)

contagem_rs
contagem_rs
contagem_rs
contagem_rs

# contagem rs

contagem_rs.iloc[1:]
contagem_rs.sort_values(ascending=True)
contagem_rs.drop(['pl 22'])

top = contagem_rs.plot(kind="barh',

colormap="tabl@",
figsize=(11, 8),width=0.8)

for i, v in enumerate(list(contagem_rs)):

top.text(v+08.88, i-8.1, v ,fontsize=z15, color='black')

plt.tick_params(axis='y', which="major', labelsize=14)

#HoH K W

3

top.margins(x=1)

top.spines[ 'right'].set_visible(False)
top.spines[ 'top'].set_visible(False)
top.spines[ 'bottom'].set_visible(False)

top.get_Legend().remove()

# plt.rcParams.update(IPython default);
# plt.style.use("fivethirtyeight™)
plt.grid(color="b", linestyle='-", linewidth=.1)

plt.savefig("novos-graficos/Figura x - Mencao a proposicoes no Twitter- Rio Grande do Sul.jpg",bbox_inches

# plt.show()

### Grafo de conexdo do twitter filtrando por PLS - geral

from collections import Counter
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filtro_geral.to_csv("filtro-geral.csv", encoding="utf-8", index=False)

filtro_rs.to_csv("filtro-rs.csv",encoding="utf-8", index=False)

list(filtro_geral.columns)

4.8 - Rede de Tweets mencionando proposicoes

4.9 - Grafo

%¥capture
arq = "filtro-geral"

arg_json = arq + "

.Jjson"
arg_csv = arq + ".csv"
arq_grafo = arq + "-grafo.csv"

arq_rt = arq + "-grafo-rt.csv"

arg_mt = arq + "-grafo-mt.csv"

outrow = []
with open(arq_csv, "r",encoding="utf-8") as fileIn: # input file Location
with open(arq_grafo, "w") as fileOut: # output file location
writer = csv.writer(fileOut)
reader = csv.reader(fileIn, delimiterz",")
writer.writerow(['source’, 'target', "text"])
for row in reader:
screen_name = row[@]
text = row[1]
target = "'
for cell in row:
target = re.findall(r"@([*\s]+)", cell)
target = re.sub(r"\[|\'\:]N]", "', str(target))
outrow
writer.writerow([screen_name, target, text])

df = pd.read_csv(arq_grafo)
df['target'].replace('', np.nan, inplace=True)
df.dropna(subset=['target'], inplace=True)
df.to_csv(arq_grafo, index=False)

df = pd.read_csv(arg_grafo)

rt = df[ "text'].str.startswith('RT @")

df[rt].to_csv(arq_rt, indexzFalse)

df2z = pd.read_csv(arg_rt)

df2['target'].replace(r",[\s\S]*$", "", regex=True, inplace= True)
df2.to_csv(arg_rt, index=False)

def chainer(s):
return list(chain.from_iterable(s.str.split(',")))

lens = df["target’'].str.split(',"').map(len)

res = pd.DataFrame({'source’': np.repeat(df['source'], lens),
'target': chainer(df['target']),
'text': np.repeat(df['text'], lens)
1

res["target’'].replace('', np.nan, inplace=True)
res.dropna(subset=["'target'], inplace=True)

mt = ~res['text'].str.startswith('RT @')

res[mt].to_csv(arqg_mt, index=False)
# os.remove(arg_grafo)

# tweets2828[ (tweets2828[ 'screen_name' J=="Lpbragancabr')]
# Len(filtro_geral[ 'NM _URNA'].unique())

410 - Métricas



grafo = ‘filtro-geral-grafo.csv’

df = pd.read_csv(grafo)
Graphtype = nx.DiGraph()
G = nx.from_pandas_edgelist(df, create_using=Graphtype)

# Gecc = sorted(nx.connected_components(G), key=Llen, reverse=True)
# G = G.subgraph(Gcc[@8])

G.remove_nodes_from{list(nx.isolates(G)))

G.number_of_nodes ()
G.number_of_edges()

nx.density(G)

degree_centrality = dict(G.in_degree())
# dict(degree centrality)
df = pd.DataFrame.from_dict(degree_centrality, orient='index')

df.index.name = 'deputado’

dfz df.reset_index()
df.rename(columns = {@:'grau'},inplace = True)

168

df_info = pd.merge(df, usuarios_proposicoes[['SCREEN_NAME', NOME_AUTOR','PARTIDO ATUAL','IDEOLOGIA PARTIDO ATUAL','ST REELEICAD',

# df_info
df_info = df_info.drop{['SCREEN_NAME'],axis=1)
df_info = df_info.sort_values(by='grau', ascending=False)

# df_1info.shape[@8]
df_info

df_info_rs = df_info[ (df_info['ESTADO_ELEICAO']=='R5')]
df_info_rs

# df = pd.DataFrame.from dict(betweenness centrality, orient='index')

betweenness_centrality = dict(nx.betweenness_centrality(G,normalized=False))

# degree_centrality = dict(nx.degree(G))
# dict(degree_centrality)
df = pd.DataFrame.from_dict(betweenness_centrality, orient='index')

df.index.name = 'deputado’
dfz df.reset_index()
df.rename(columns = {@:'intermediacao'},inplace = True)

df_info = pd.merge(df, usuarios_proposicoes[['SCREEN_NAME','NOME_AUTOR',’'PARTIDO_ATUAL', IDEOLOGIA PARTIDO ATUAL','ST REELEICAD',

# df_info
df_info = df_info.drop(["SCREEN_NAME'],axis=1)
df_info = df_info.sort_values(by='intermediacao’, ascending=False)

# df_info.shape[8]
df_info

df_info_rs = df_info[(df_info[ 'ESTADO_ELEICAO']=='RS')]
df_info_rs



4.11 - Publicagées mais compartilhadas

4.12 - Geral

# filtro_geral.head(2)

topTweets = filtro_geral.nlargest(3, retweet_count')
# tweetsTopl@

toplds = topTweets['id'].astype("str").values.tolist()

string = "https://twitter.com/OReillyMedia/status/"

toplds = [string + s for s in toplds]
# topIds

class Tweet(object):
def __init (self, s, embed_str=False):
if not embed_str:
# Use Twitter's oEmbed API
# https://dev.twitter.com/web/embedded-tweets

api = 'https://publish.twitter.com/oembed?url={}"'.format(s)

response = requests.get(api)

self.text = response.json()["html"]
else:

self.text = s

def _repr_html_(self):
return self.text

# Tweet("https://twitter.com/OReil LyMedia/status/1253710046405500928")

for x in topIds:
Tweet(x)
# viweets(toplds)

4.13 - Rio Grande do Sul

topTweets = filtro_rs.nlargest(3, 'retweet count')
# tweetsTopl@

toplds = topTweets['id'].astype("str").values.tolist()
string = "https://twitter.com/OReillyMedia/status/"

topIlds = [string + s for s in toplds]
# topIds

class Tweet{object):
def __init_ (self, s, embed_str=False):
if not embed str:
# Use Twitter's oEmbed API
# https://dev. twitter.com/web/embedded-tweets

api = 'https://publish.twitter.com/cembed?url={}".format(s)

response = requests.get(api)
self.text = response.json()["html"]
else:

self.text = s

def _repr_html_(self):
return self.text

# Tweet("https://twitter.com/OReillyMedia/status/1253710046485506928")

for x in topIlds:
Tweet(x)
# viweets(topIds)
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